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KENTSEL AKTiVITE MEKANLARINA ERiSiIMIN SOSYAL MEDYA AGI
VE KENTSEL TOPOLOJIiK VERILER iLE DEGERLENDIRILMESI

OZET

Sosyal medya ve sanal baglantilarda yasanan gelismeler kentsel yasamda yeni bir
etkilesimli katman yaratmustir. Insanlarin birbirleri ve kentsel mekanla olan etkilesimi
degistikce arastirmacilar i¢in yeni metodojik yaklasimlarin gelistirilmesi daha da 6nem
kazanmistir. Bu baglamda konum bazli sosyal medya aglarindan elde edilen veriler,
kentsel mekana dair okumalar, 6lglim ve degerlendirmelerde kullanicinin mekanla
kurdugu iliskiyi inceleme; kullanicinin algi ve tercihlerini yorumlamada degerli bir
kaynak olarak kabul edilmektedir. Bu verilerin giincel, ¢ok boyutlu, uygun maaliyetli,
hizl elde edilebilir olusu ve genis 60rneklem icermesi kentsel mekana dair ¢caligsmalarda
kullanimin1 yayginlagtirmaktadir. Fakat sahip oldugu tiim bu avantajlara ragmen
kentsel mekana dair ¢aligmalari salt algisal olan bu verilere dayandirmak mekanin ¢ok
boyutlu yapisini incelemede eksik kalacaktir. O nedenle algisal verilerin, objektif
verilere dayali Ol¢tiimlerle dogrulanmasi kentsel mekana yonelik yapilacak
cikarimlarda dogruluk diizeyi yiisek temellendirmeler yapilmasina olanak
saglayacaktir.

Bu tez ¢alismasinda kentsel aktivite mekanlarinin konum bazli sosyal medya ag
verileri ve mekan dizim (space syntax) analizleri ile iki katmanli olarak analiz edilmesi
amaglanmistir. Kentsel aktivite mekéanlarma ait veriler (konum, tiir, say1, popiilarite)
Foursquare-Swarm uygulamasindan temin edilmistir. Bu sayede kullanicinin mekénla
ilgili tercihlerinin gézlemlenmesine imkan taninmistir. Bu veriler, mekan dizim
analizleri ile biitiinciil bir sekilde yorumlanarak mekansal konfigiirasyonun
kullanicinin algis1 ve tercihleri iizerindeki yonlendirici etkisi sorgulanmustir.

Tez kapsaminda, mekan dizim erisilebilirlik oOlgiitlerinden entegrasyon ve tercih
degerinin arttik¢a aktivite mekanlarimin kiimelenme egiliminin ve g¢esitliliginin
artacag1 hipotezleri Istanbul, Kadikdy, Yeldegirmeni calisma alaninda test edilmistir.
Aktif arazi kullanimlariin hareket oriintiisiinii daha basarili bir sekilde tahmin ettigi
caligmalara binaen Foursquare—Swarm API (arayiiz) lizerinden indirilecek veriler aktif
arazi kullanimi gerektiren yeme-igme, aligveris-servis, dis mekan-rekreasyon, sanat-
eglence ve gece hayati mekanlaria dair verileri igerecek sekilde siniflandirilmistir.
Swarm-Foursquare verilerinin analizi, verilerin arayiiz iizerinden indirilmesi,
dogrulanmasi, gorsellestirilmesi ve degerlendirilmesi stireclerini  igermektedir.
Calisma alanma dair erisilebilirlik analizleri Depthmap X Programi’nda segment
haritas1 lizerinden {retilen acgisal entegrasyon ve tercih analizleri ile
gerceklestirilmistir.

Bu analizlerden elde edilen sonuglarla, mekan dizim teorisine gore, mekansal
konfiglirasyonun yarattigi ‘Dogal Hareketlilik’ etkisi degerlendirilmistir. Aktivite
mekanlarinin ¢aligma alanindaki dagilimini gésteren konum bazli sosyal ag verilerinin
kiimelenme egilimi Moran’s I 6lglimii ile arastirilmig, mekan dizim erisilebilirlik
analizleri ile aktivite mekanlarina dair sosyal medya verileri (aktivite mekanlarinin
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sayisi, tirid, cesitliligi, popiilaritesi) arasindaki iliski korelasyon analizi ile
incelenmistir.

Elde edilen sonuglar, mekansal konfigiirasyonun kentsel hareketliligi ve arazi
kullanimin1 yonlendirmede Onemli bir itici gli¢ oldugunu gostermektedir. Dogal
hareket teorisinin de iddia ettigi lizere, daha yiiksek entegrasyon ve tercih degerine
sahip sokaklarda yaya hareketliligini arttiran bir diger etmenin de aktif arazi kullanimi
gerektiren islevler oldugu anlasilmaktadir.
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EVALUATION OF ACCESS TO URBAN ACTIVITY PLACES WITH
SOCIAL MEDIA NETWORK AND URBAN TOPOLOGICAL DATA

SUMMARY

The technological advancements in ICTs (Information and Communication
Technologies) and Web 2.0 applications have brought a new interactive layer in urban
environment. With the transformation of the way of people perceive and interact with
each other and urban spaces it requires a holistic approach for urban studies. As
ubiquitous crowd-sourced data, location based social media data provides insights on
urban land use especially about activity related choices and spatio-temporal
preferences. Since massive, fine-scaled, high frequency and mostly cost-free data sets
harvested from location based social networks, they have widely used in urban studies.
Although the opportunities for urban research, using location based social media data
has limitations, comprising theoretical and context related uncertainties. Therefore,
engage social media data with more robust theory and methods can enhance the
validity of studies and enrich the knowledge on urban spaces.

In this paper, urban activity places are investigated with location based social network
data and space syntax analysis. Information about activity places (POI-point of
interest) including location, type (venue), number and popularity data is obtained from
Foursquare-Swarm application representing urban activity distribution and activity
related preferences. Through the interaction of Foursquare-Swarm data with space
syntax accessibility analysis, the paper examines the role of spatial configuration in
land uses and activity related choices and preferences.

The main hypotheses of the study are that there is a correlation between space syntax
accessibility measures integration and choice values of streets with clustering and
varying of urban activity spaces in the case area Yeldegirmeni neighbourhood located
in Kadikdy, Istanbul. Based on the prior studies using active land uses for better
understand about movement patterns, the urban activities (venues) are classified as
retail and service, outdoor and recreation, art and entertainment and night life. Data
about active urban spaces are collected from Foursquare-Swarm application and
analysed in ETL process including data extract from Foursquare API, data
transformation, validation, visualization and evaluation steps. Space syntax
accessibility analysis of the case are normalised angular integration (NAIN) and choice
(NACH) values measuring to-movement potential (economic centres) and main
routes, respectively are produced through angular segment map created in Deptmap X
Software. The space syntax accessibility measurements are further assessed in the
context of the natural movement theory. Moran’s I analysis is performed to test for
spatial autocorrelation of the activity spaces and relationship between space syntax
accessibility measures (NAIN and NACH values for different radiuses) and social
media activity space data variables (humber, type, variety and popularity) is measured
with correlation analysis.

XiX



The results indicate that spatial configuration of street network affects the movement
pattern and the location of activity spaces in the built environment. In line with the
natural movement theory, active land uses are another attractor in the streets that have
high integration and choice values.
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1. GIRIS

Bilgi ve lletisim Teknolojileri (ICTs) ile Web 2.0 teknolojisinde yasanan gelismeler
“biiylik veri devrimi” olarak adlandirilan bir fenomen yaratmistir (Kitchen, 2014).
Insanlar etkilesimlerine artik giinliik yasamlarmin énemli birer pargasi haline gelen
dijital cihazlar, sosyal medya ve nesnelerin interneti gibi teknolojilerle dijital ag ile
bagl tiim konumlardan devam edebilmekte, istemli veya istemsiz olarak pek cok
verinin Uretilmesine Onayak olmaktadir. Finansal hizmetler, imalat, saglik, ulasim,
telekom, medya ve eglence gibi pek ¢ok sektor igin 6nemi ve kullanilirh@r giderek
artan biiyiik veri; tek sunucuya sigmayacak hacimde biiyiik, satir-siitun formatina
uyacak sekilde yapilandirilmamis ve silirekli akis halinde olan verileri
tanimlamaktadir. Bu kavramla ilgili en 6nemli olan sey ise veri hacminden ziyade bu
veriyi etkin bir i¢gdrii ile analiz edip ama¢ dogrultusunda veriye isletme degeri
kazandirabilmektir (Davenport, 2014). Yasanan gelismeler ile insanlarin birbirleriyle
ve kentsel mekan ile olan etkilesimi de degismekte; biiylik veri akislari, kaynaklarin
ve kentsel hizmetlerin izlenmesi, dagitimi ve mekansal aktivitelerin analiz
edilebilmesi i¢in yeni yontemler sunmaktadir (Miller, 2010). Kentsel yasamin mevcut
yapisinda yaratilan bu interaktif katman kentsel mekanin okunmasi adma yeni
metodolojik yaklasimlar: daha da vazgegilmez hale getirmektedir. Arastirmacilar igin,
gomiilii cografi koordinat bilgisine sahip yeni veri akislari, bireylerin birbirleriyle ve
cevreleriyle etkilesimlerinin dijital izlerini olusturur; bu izler, daha 6nce miimkiin
olandan daha hassas mekan-zaman duyarliligiyla toplumun nasil isledigi ve degistigini

anlamak i¢in yeni imkanlar saglamaktadir (Batty ve dig, 2012).

Dijital izlerin birgogu, kullanicilar tarafindan paylasilan konum, zaman, kullanici
profili bilgisi igeren fotograf, video, metin gibi konum bazli sosyal ag verileridir. Her
ne kadar bu gelismeler arastirmalar i¢in yeni imkanlar sunsa da, sosyal medya
verilerinin kullanimi, Orneklem problemi, baglamla ilgili belirsizlik ve teorik
cergevedeki eksiklikler bakimindan kisitlar barindirmaktadir (Boyd ve Crawford,
2012). Bununla birlikte, ¢ogu zaman giincel olmayan geleneksel veri yiginlarindan

farkli olarak, bu veri setlerinin daha kisa siirede ve daha az maliyetle detayl1 bir sekilde



¢cozlimlenebilir olusu (Shelton ve dig, 2015), bu alanda yapilan arastirmalarin giderek
artmasina onayak olmustur. Ornegin; uluslararas1 dergi ve makale veri tabani olan
Scopus’ta yapilan incelemeye gore, son on yilda ‘konum bazli sosyal medya aglar1’ ile
ilgili 1228 calisma yapilmistir. Bu yaymnlar, toplamda 23 farkli arastirma alaniyla
iligkilendirilmis olup, en ¢ok ¢alisma bilgisayar bilimleri (1038), matematik (289) ve
miihendislik (249) alanlarina aittir. Tiim ¢alismalar iginde konum bazli sosyal medya
ag kavramimin kentle olan iliskisini irdeleyen arastirmalar ise tiim arastirmalarin

yalnizca %13’linii olusturmaktadir.

Kentsel mekan analizinde veriyle ilgili kisitlar kentsel planlama ve tasarim alaninda
Oteden beri onemli sorunlardan goriilmektedir. Verinin giincelligi, miilkiyeti, elde
edilebilirligi gibi sorunlarin yaninda verinin temsiliyeti, nesnelligi ve cesitliligi gibi
farkli boyuttaki sorunlar da kentsel planlama ve tasarim alanindaki bilim insanlarinin

ve profesyonellerin siirekli ¢6ziim arayisinda oldugu agmazlardandir.

Bilgi ve iletisim teknolojilerindeki gelismeler, veri sorununa yonelik oldukea yenilik¢i
¢oziimler sunarken, kentsel planlama ve tasarim gibi kentsel mekani temel alan bilim
alanlar1 da bu ¢oziimleri -en genel tanimiyla kullanmak gerekirse kentsel mekani
anlama ve ¢Oziimleme maksadi ile- uyarlamakta ve yenilik¢i yaklagimlarla kentsel
mekan1 okumaya, ¢oziimlemeye ve degerlendirmeye c¢alismaktadir. Sosyal medya
aglar1 ise bu amag icin kullanilan gilincel araglardan biridir. Akilli telefonlarin
yayginlagmasi ve gelisen GPS teknolojileri konum bazli sosyal aglarin kullanimini
yayginlastirmistir. Bu sayede her gecen giin liretilen verinin miktar1 artmakta ve igerigi
cesitlenmektedir. Geleneksel kentsel arastirma yontemleriyle uzun siiren ve maliyet
gerektiren, hata pay1 yliksekligi ve sinirli 6rneklem gibi kisitlar barindiran veri toplama
stireci, bu aglarin kullanicilarina sagladigi yeni igerik yaratma ve degistirme imkani
sayesinde oldukca kolaylagmistir. Konum bazli sosyal ag verileri, goniilliilik esasina
dayanarak paylasilan verileri icermekte ve kullanicilar ¢ogu zaman bu veri bilgisini
iiretirken kisitlanmamaktadir. Uretilen bu verilerin toplanma asamasi da dikkat
¢ekmeden yapildigindan kullanicilar ¢ogunlukla arastirmaya dahil olduklarindan
habersizdir. Hawthorne etkisine gore denekler izlendiklerini bildiklerinde
davraniglarin1 degistirdiginden kentsel aragtirmalar i¢in bu veri toplama siireci bir
avantaj olarak goriilmektedir (McCarney ve dig., 2007). Bununla beraber konum bazl
sosyal ag verilerinin kentsel ¢alismalarda kullaniminda bu verilerin kent dinamiklerini

tam olarak yansitmadigi iizerine ¢esitli elestiriler mevcuttur. Elestiriler ¢ogunlukla,



aragtirmalara akilli telefon sahibi olmayanlarin dahil edilememesi (Tasse ve Hong,
2014) gibi 6rneklem boyutu ve sosyal ag kullanicilarmin toplumun genel profilini
yansitmamasi (Agryzkov ve dig., 2015) gibi 6rneklem yelpazesi ile ilgili konulardir.
Barindirdigr kisitlara ragmen konum bazli sosyal aglarin gesitliligi ve her birinden
saglanan veri miktari ile sunulan farkli icerikler diisiiniildiiglinde bu verilerin kentsel

aragtirmalar i¢in 6nemli bir katma deger oldugu aciktir.

Kentsel aktivitlere erisimde, ulasim sistemi, ulasim araclari, licretlendirme; yayalar
igin ise topografya, termal konfor, yonlendirme gibi unsurlar etkiliyken, gelisen sosyal
medya ag uygulamalan ile erisilebilirlige yeni bir ‘kullanici deneyimi’ boyutu
eklenmistir. Bir aktivite mekanima yonelik kullanict deneyimleri, o mekani popiiler
yapabilmekte ve 0 mekana erismek isteyen kullanici sayisini (ulagim talebini)
degistirebilmektedir. Kullanicilarin aktivite mekéanina erisiminde o mekanin
konumuyla birlikte diger kullanicilarin mekana dair deneyimleri de onemli hale
gelmektedir. Bu nedenle mekansal erisilebilirligin sosyal medya ag verileri gibi daha
yenilik¢i yontemler ile incelenmesine ihtiyag duyulmaktadir. Zira konum bazli sosyal
ag verileriyle kullanicilar mekana konum bilgilerine ek olarak mekanla ilgili
deneyimlerinin ve algilarinin da analiz edilebilecegi sanal izler birakirlar (Saker ve
Evans, 2016). Bu izler, kentsel mekanla ilgili somut olmayan verilerin daha kolay
analiz edilebilmesine imkan saglamaktadir (McLain ve dig., 2013). Sosyal medya
aracilifi ile yapilan bu paylagimlar, arastirmacilar tarafindan kentsel yapinin analizi
tizerine yapilacak calismalarda degerli bir kaynak olarak kabul edilmektedir (Anselin
ve Williams, 2016). Sosyal medyada kullanicilarin ilgi ve faaliyetlerinin analiz
edilmesiyle kentsel yagamin sosyal, ekonomik ve politik yonleri hakkinda farkli
vizyonlar gelistirilebilecegi diistiniilmektedir (Bawa-Cavia, 2011; Huang ve Wong,
2016). Ozellikle konum bazl1 sosyal aglardan elde edilen veriler; hareketlilik (Cheng
ve dig., 2013; Quercia ve dig., 2015), arazi kullanim1 ve kentsel aktiviteler (Quercia
ve Saez, 2014; Hamstead ve dig., 2018); insan davranislar1 (Hochman ve Manovich,
2013); kentsel planlama ve tasarim ile iliskili karar verme siirecleri (Dunkel, 2015)

gibi konularda aragtirmacilara yeni firsatlar yaratmaktadir.

Bu yeni ve yiiksek detayda ¢oziimlenebilir veri setlerinden, konum bazli sosyal
aglardan elde edilen ilgi ¢ekici noktalar (POI: Point of Interest) ve yerbildirim (check-
in) verilerinin kentsel ¢caligsmalarda kullanimi giincel konulardandir. Kentsel bolgelerin

ilgi ¢ekici noktalar (POI) ve taksi giizergdh verileriyle tanimlandig1 (Yuan ve dig,



2012); yine ayn1 yontemle sehirdeki kentsel alanlarin haritalandig1 ¢aligmalar (Long
ve dig, 2015), bu alandaki yeni ¢aligmalara 6rnek gosterilebilir. Ayni zamanda, konum
bazli soyal ag verilerinin kentsel hareketlilik dokusunun modellenmesinde referans
olarak kullanimi da giincel tartismalardandir. Bu konudaki c¢alismalardan bazilari:
Bireysel yerbildirim (check-in) veri setleriyle hareketlilik dokusunun haritalanmasi
(Hasan ve dig, 2013), giinliik aktivite kiimelenmelerinin gosterilmesi (Jian ve dig,
2012; Hasan & Ukkusuri, 2014), perakende magazalarinin yer degisiminin
dogrulanmasi (Karamshuk ve dig, 2013) ve kentsel yapinin analiz edilmesi (Ratti ve

dig, 2010; Zhong ve dig, 2017; Long & Thill, 2015)’ dir.

Sosyal medya platformlar1 iizerinden yapilan kentsel mekan okumalari,
Olctimlendirmeleri (siklik, frekans, derecelendirme gibi) ve degerlendirmeleri kentli
davraniglarin1 ve kullanicilarin mekanla kurdugu iliski ile kullanicinin tercihlerini
anlamada 6nemli bir algisal veri kaynagi sunmaktadir. Ancak bu kullanici temelli veri
kaynaklari araciligi ile mekani anlamlandirmak, mekani tiimiiyle algisal ve duyusal
olana dayandirmak kentsel mekani etraflica degerlendirmede yetersiz kalabilir. Oysa
bu verileri, kent mekanini objektif veriler tizerinden salt algisal ve duyulara bagl
olmadan oOl¢en analitik yontemlerle iligkisel bir yaklagim iginde degerlendirmek,

mekani ¢ok boyutlu ¢oziimleyebilme adina bir olanak sunacaktir.

Bu baglamda, kentsel mekan arastirmalarinda, mevcut mekansal konfigiirasyonu
analiz etmek i¢in, kentsel hareketliligi tanimlayan, fonksiyon alanlarimi fiziki ve
algisal olarak birbirine baglayan yol ag1 (Jacobs, 1993) 6nemli bir matematiksel arag
tanimlamaktadir (Porta ve dig., 2006). Nitekim, kentsel mekanin konfiglirasyonunu
tanimlayan bir dil olarak space syntax (mekan dizim), 6nemi ve kullanimi giderek
artan bir teori ve yontemler biitiinii olarak dikkat cekmektedir. Sehirleri; binalarin ve
acik alanlarin organizasyonu ile olusturulmus bir ag olarak tanimlayan space syntax,
bu ag iginde bireyin hareket oriintiisiinii analiz eder (Hillier ve Hanson, 1984). Kentsel
sistemde mekansal konfigilirasyon, yaya hareketinin yaraticisi olarak goriilmekte; kent
formu etkisiyle yaratilan bu hareketlilik ‘dogal hareketlilik’ (natural movement) olarak
tanimlanmaktadir (Hillier ve dig., 1993). Dogal Hareket Teorisi’ne gore mekansal
konfigiirasyon i¢inde en rahat ulasilabilir, entegre sokaklar ile hareketlilik arasinda
pozitif korelasyon vardir. Nitekim Jiang (2009) Isve¢’teki sokaklarin geometrik ve
topolojik 6zelliklerine gore olusturdugu hiyerarsik yol diizeni ile taksi GPS verileri

arasindaki iligkiyi inceledigi ¢alismasinda diger sokaklarla en fazla baglantida olan



sokaklarin tiim sokaklarin %20’lik boliimiinii olusturdugu ve bu sokaklarin trafigin
%80’1ik hacmini tasidig1 sonucuna ulagsmistir. Yine Ma ve dig., (2018) space syntax
analizleri ile hesapladiklar1 yol entegrasyon diizeyi ve tweet sayisi arasindaki iliskiyi
Olctiikleri caligmalarinda yiiksek korelasyon elde etmis; benzer sekilde sokak
entegrasyonu ile hareketlilik arasindaki pozitif korelasyonu dogrulayan cesitli
calismalar da yapilmistir (Hillier ve lida, 2005; Foltéte ve Piombini, 2007; Ozbil ve
dig., 2011; Lerman ve dig., 2014; Hajrasouliha ve Yin, 2015). Bununla birlikte, dogal
hareket teorisine gore, daha yiiksek entegrasyon degerine sahip sokaklarda
hareketliligi arttiran bir diger etmen de ticari islevli binalarinin iyi entegre sokaklarda
birlikte konumlandirilmasidir (Hillier ve dig., 1993). Ampirik caligmalar, sokak
entegrasyonunun ticari arazi kullanimlart mevcudiyeti ile iligkili oldugunu
gostermistir (Porta ve dig., 2012; Tsou ve Cheng, 2013; Rui ve Ban, 2014; Wang ve
dig., 2014; Liu ve dig., 2015; Omer ve Goldblatt, 2016). Boylece dogal hareketlilik
teorisi kentsel hareketlilik yoluyla mekanin bigimsel ve islevsel yonlerini birbirine
baglarken (Hillier ve dig., 1993), sokak diizeni ve arazi kullanimi arasinda koprii
olusturmaktadir (Witten ve dig., 2012; Millward ve dig., 2013; Wineman ve dig.,
2014).

1.1 Tezin Amaci

Tez c¢alismasimin amaci; Kkentsel hareketlilik talebi yaratan kentsel aktivite
mekanlarmin erisilebilirliginin konum bazli sosyal ag verileri ve mekan dizim (space
syntax) analizleri ile ¢ok boyutlu bir sekilde incelenmesidir. Kentsel aktivite
mekanlarina ait veriler, kullanicinin kentsel mekanla kurdugu etkilesimi anlama adina
onemi ve kullanilabilirligi giderek artan gilincel kaynaklardan biri olan konum bazl
sosyal medya ag verilerinden temin edilmistir. Boylece kullanicinin mekanla ilgili
tercihlerinin gbzlemlenmesine imkan saglanmaktadir. Bu veriler, mekan dizim
analizleri ile biitiinciill bir sekilde yorumlanarak mekansal konfigiirasyonun

kullanicinin algist ve tercihleri izerindeki yonlendirici etkisi sorgulanmistir.
Tez kapsaminda gelistirilen hipotezler asagida sunulmaktadir:

e Entegrasyon ve tercih diizeyi arttikca aktivite mekéanlarinin kiimelenme egilimi

artar.

e Entegrasyon ve tercih diizeyi arttik¢a aktivite mekanlarimin gesitliligi artar.



1.2 Tezin Kapsam

Tez kapsaminda‘Kentsel Aktivite Mekan1 ve Sosyal Medya Aglari’ baslhig: altinda
oncelikli olarak ‘Aktivite Mekan1’ kavrami tanmimlanmis, aktivite mekanlarinin temsili
ve Ol¢limii i¢in gelistirilen yaklasimlar ile Cografi Bilgi Sistemlerinde yasanan gelisme
ile biiyiik cografi verilerin varliginin aktivite mekanlarina iliskin aragtirmalarda
kullanimi literatlir ¢aligmalar1 tlizerinden tartistlmistir. Ardindan ‘Kentsel Aktivite
Mekanlarina Sosyal Medya Aglari iizerinden Bakis® basliginda kullanicinin aktivite
mekani ile kurdugu fiziksel ve algisal iliskiyi anlamada 6nemli bir arag olarak sosyal
medya ve konum bazli sosyal ag kavrami tanimlanarak, bu verilerin aktivite mekanina
iliskin ¢alismalarda kullanimi sorgulanmistir. Konum bazli sosyal aglardan veri
toplama siireci ve kullanilan araglar, veri degiskenleri ve kullanimi1 -veri dogrulama,
veri sec¢imi, verinin tekrar siniflandirilmasi ve yorumlanmasi- 6nemli sosyal
medyalardan olan Foursquare, Google Places, Instagram ve Twitter uygulamalari

tizerinden aktarilmistir.

Calismanin ‘Kentsel Topolojik Yapir ve Erisilebilirlik® baslikli tiglincii boliimiinde
‘mekan dizim’, bir teori ve yontemler biitiinii olarak sunulmaktadir. Mekan diziminde
kentsel konfigilirasyon; kentsel mekani temsilde kullanilan araglar ile tanimlanmustir.
Ardindan erisilebilirlik analizleri ile bu analizlere iligkin baglantisallik ve derinlik
kavramlari, erigilebilirlik analizlerinden entegrasyon ve tercih analizleri hesabi ile bu
hesabin metrik, topolojik ve agisal olarak ol¢limil anlatilmistir. Son olarak dogal
hareketlilik teorisi tizerinden kent formu ile fonksiyonel yapi1 arasindaki iliski

tartisilmastir.

Calismanin dordiincii boliimiinde Kadikdy, Rasim Pasa Mabhallesi Yeldegirmeni
Mevkiinde alan calismasi gergeklestirmistir. Oncelikle Rasimpasa (Yeldegirmeni),
konumu ve tarihsel siire¢ i¢inde gecirdigi sosyo-mekansal degisim baglaminda
irdelenmistir. Rasimpasa’da aktif kullanim gerektiren kentsel aktivite mekanlarina
(tamamlayict aktivite mekanlari) ait parametreler (aktivite mekani konumu, tiird,
mekan sayisi, mekan popiilaritesi), Foursquare-Swarm verileri {izerinden
incelenmistir. Bu inceleme; Foursquare-Swarm verilerinin API tizerinden indirilmesi,
dogrulanmasi,  gorsellestirilmesi  ve  yorumlanmasi  adimlar1  iizerinden
gerceklestirilmistir. Sonrasinda c¢alisma alaninin erisilebilirligine dair sentaktik

analizler Uretilmistir. Bunun i¢in oncelikli olarak alanin aksiyel haritas: ¢izilip bu



haritadan segment haritasi iiretilerek erisilebilirlik analizleri olan acisal entegrasyon
ve tercih analizleri ile caligma alanmin topolojik yapisi irdelenmistir. Aktivite
mekanlarinin kiimelenme egilimi Moran’s I dl¢timii ile arastirilarak; soyal medya
verileri (aktivite mekéanlarinin sayi, tiir, gesitlilik, popiilarite) ve sentaktik analiz
sonucu elde edilen erisilebilirlik analizleri arasindaki iliski korelasyon metodu
yardimiyla biitiinciil sekilde yorumlanip Kkentsel aktivite mekanlarina dair

degerlendirmeler yapilmistir.

Calismanin sonug¢ boliimiinde, kullanicilarin kentsel mekanla kurdugu etkilesimi
anlama adma onemli ve giincel kaynaklardan biri olarak konum bazli sosyal ag
verilerinin kentsel arastirmalarda kullanimi tartisiimaktadir. Sosyal medya ve sanal
baglantilarin gelisiminin kentsel yasamin mevcut yapisinda yarattigi bu yeni interaktif
katmana ragmen mekansal konfiglirasyonun kullanici algi ve tercihleri tizerindeki
yonlendirici roli sorgulanmistir. Caligsmayla ilgili kisitlar ve bu baglamda

yapilabilecek diger ¢ok boyutlu ¢aligmalara dair 6nerilere yer verilmistir.

1.3 Tezin Yontemi

Calismada kentsel topolojik yap1 space syntax (mekan dizim) erisilebilirlik analizleri
ile ortaya konmustur. Mekan dizim teorisine gore; mekansal konfigiirasyonun, yaya
hareketliligi ve kentsel aktivitelerin yer seciminde temel bir rol oynadig1 (Hillier ve
dig., 1993) ve erisilebilirlik analizlerinin yaya hareketindeki logaritmik varyasyonun
%60 ila %80’ini agiklayabilecegi diisiiniilmektedir (Jiang, 2009; Penn 2003). Bu
etkinin dogru bir sekilde kontrol edilmesi i¢in aktif arazi kullanimlarinin sehirdeki
dogal hareketi tahmin etmede daha basarili oldugunu ortaya koyan Shen ve Kariminin
(2016) caligmasinda yaptigi smiflandirma ile paralellik gosterecek sekilde, tez
calismasinda kullanilacak cografi etiketli Foursquare-Swarm verilerindeki aktivite
mekanlari; yeme-igme, aligveris-servis, dis mekan-rekreasyon, sanat-eglence ve gece
hayatini icerecek sekilde aktif kullanim gerektiren, tamamlayici aktivite mekanlar:

olarak smiflandirilmistir.

Calisma alanindaki aktivite mekanlarinin mekan adi, bulundugu kategori ve
konumuna dair Foursquare-Swarm verileri, uygulamanin program arayiizii (API)
araciligiyla yeme-igme, alisveris-servis, dis mekan-rekreasyon, sanat-eglence ve gece
hayat1 kategorilerine gore sorgulamalar yapilarak indirilmistir. Aktivite mekanlarinin

popiilerligine dair veriler ise Foursquare Sehir Rehberi araciligiyla calisma alani



tizerinden yapilacak sorgulamayla listelenmistir. Cakisan, sahte veya yanlis kategori
altinda smiflandirilmig aktivite mekanlari, uygulamalar ve excel lizerinden yapilan
dogrulamalarla elimine edildikten sonra, veriler QGIS fizerinden gorsellestirilip

yorumlanmustir.

Calisma alanina dair erisilebilirlik analizlerinin iiretilebilmesi i¢in ise Oncelikli olarak
Autocad programinda alanin aksiyel haritasi ¢izilmistir. Aksiyel harita Depthmap X
Programi’na aktarilip alanin segment haritasi liretilerek, erisilebilirlik analizleri olan
acisal entegrasyon ve tercih analizleri ger¢eklestirilmistir. Mekan dizim teorisine gore,

mekansal konfigiirasyonun yarattig1 ‘Dogal Hareketlilik’ etkisi yorumlanmustir.

Aktivite mekanlarinin galisma alanindaki dagilimmi gosteren konum bazli sosyal ag
verilerinin kiimelenme egilimi Morans’l dlgimii ile arastirilmis, ve space syntax
erisilebilirlik analizleri ile sosyal medya verileri (aktivite mekanlarmin sayi, tiir,
cesitlilik, popiilarite) arasindaki iliskiyi incelemek i¢in SPSS Uygulamasi iizerinden

korelasyon hesab1 kullanilmistir.

Kentsel Aktivite Mekanlarina Ait Calisma Alanmin Aksiyel
Verilerin Indirilmesi Haritasinin Cizilmesi
Foursquare-Swarm Arayiizii (API) Autocad

Caligma Alaninin Segment

Verilerin Dogrulanmas Haritasinin Uretilmesi

Foursquare-Swarm Uygulamasi ve

Excel DepthmapX
Acisal Entegrasyon ve Tercih
Verilerin Gorsellestirilmesi ve Analizlerinin Yapilmasi
Yorumlanmast DepthmapX
QGIS

Aktivite Mekanlarmda Kiimelenme
Moran's I Ol¢timii Iliskisel Analiz:

QGIS Korelasyon

Sekil 1: Tezin yontemi.



2. KENTSEL AKTiVITE MEKANI VE SOSYAL MEDYA AGLARI

Bu bolimde oncelikli olarak ‘Aktivite Mekani® kavrami tamimlanmis, aktivite
mekanlarinin temsili ve Olglimi icin gelistirilen yaklagimlar ile Cografi Bilgi
Sistemlerinde yasanan gelisme ile biiyiikk cografi verilerin varliginin aktivite
mekanlarina iliskin arastirmalarda kullanim literatiir c¢alismalar1 {izerinden
tartisilmistir. Ardindan ‘Kentsel Aktivite Mekanlarina Sosyal Medya Aglari lizerinden
Bakis’ bashiginda kullanicinin aktivite mekani ile kurdugu fiziksel ve algisal iliskiyi
anlamada 6nemli araglardan olan sosyal medya ve konum bazli sosyal ag kavrami
tanimlamig, bu verilerin aktivite mekanina iliskin ¢alismalarda kullanimi
sorgulanmistir. Konum bazli sosyal aglardan veri toplama siireci ve kullanilan araglar,
veri degiskenleri ve kullanimi -veri dogrulama, veri se¢imi, verinin tekrar
siiflandirilmasi ve yorumlanmasi- 6nemli sosyal medyalardan olan Foursquare,

Google Places, Instagram ve Twitter uygulamalar1 izerinden anlatilmistir.

2.1 Aktivite Mekam Kavram

Kentsel mekan sakinleri ve ziyaretgiler, aligveris, yeme-igme, eglence gibi faaliyetleri
gerceklestirmek i¢in sonsuz ¢esitlilikte gilinlilk seyahatler yapmaktadir. Gelisen
mobilite ve artan refah diizeyi insanlarin daha uzun mesafeler kaydederek, daha sik
seyahat etmesine boylece daha fazla kaynak tiiketmesine neden olmustur. Bu talep ve
biiyiimeyi karsilamak ig¢in altyapr hizmetlerine biiyiik yatirimlar yapilmaktadir.
Ozellikle arazi kullanimi optimizasyonu, kentsel hareketliligin gelistirilmesi, ulasim
ve ¢evre kaynakli sorunlari ¢6zmek cografya, ulasim ve kentsel caligmalarin ortak

konusu haline gelmistir (Badoe ve Miller, 2000; Pendyala ve Bhat, 2004).

Kentsel seyahatlerle ilgili olarak temelde iki yaklastm mevcuttur. ilki insanlarin
seyahatlerinin nedenlerine odaklanan seyahat temelli, digeri ise seyahatlerin ¢esitli
aktive mekanlarina erisim amaciyla gergeklestigine dayanan aktivite temelli seyahat
yaklagimidir (McNally ve Rindt, 2008).



Aktivite ve seyahat iliskisinin kapsamli bir sekilde anlasilmasi esit derecede dnemli
olan iki bilesenin incelenmesini gerektir; bunlar, zamansal ve uzamsal bilesenlerdir
(Schonfelder, 2006). Hagerstrand’in (1970) “zaman cografyas1” yaklasimi bireyin
seyahat potansiyelini incelemede klavuz galismalardan biri olarak kabul edilmektedir.
Hagerstrand’in zaman-mekan prizmasi ile agikladigir calismasi, bireyin giindelik
eylemlerinin  zaman-mekan baglaminda degerlendirilmesi agisindan oldukga
onemlidir. Hagerstrand’in modelinde, bireyin 24 saatlik aktiviteleri mekan-zaman
hacmi igerisindeki yoriingeler seklinde kaydedilmektedir. Bu modelde, birey gilindelik
aktivitelerine evinin bulundugu ‘0’ noktasindan baglar. Bireyin araciyla ise gidisi;
evden is yerinin bulundugu noktaya dogru yatayda ve ayn1 zamanda bu seyahat bir
zaman aldig1 icin diiseyde, model {izerinde bir ¢izgi olusturur. Ogle yemegi ve alis-
veris gibi diger isleri i¢in yer degistiren birey, yataydaki ve diiseydeki hareketlerine
devam eder; giinliik rutin rotasin1 tamamladiktan sonra baslangi¢ noktasi olan evine
geri doner. Boylece Hagerstrand’in ~ hacminde tavan ve tabanda evin
simetrik lokasyonu olusur. Nihayetinde giin boyunca ¢esitli aktivite mekanlarina gidip
gelen bireyin hareket yoriingesi, Hagerstrand’in zaman-mekan prizmasi olarak
tanimladigi iki koni ile siirlt bir hacim olarak goériilmektedir. Bireyin hareketinin;
mekan, zaman ve hareket kisiti dahilinde ziyaret edebilecegi tiim olast konumlari
iceren 3 boyutlu bir uzay-zaman prizmasinda ele alindigi c¢aligmada neticede
prizmadaki bu hareketin cografi mekandaki yansimasi, bireyin maksimum seyahat

kapasitesini gosteren 2 boyutlu potansiyel yol alanidir.

Bireyin gerceklesen seyahat davranisinin yakindan iliskili oldugu kavram ise ‘aktive
mekamdir’. Insanlarin  belirli bir zaman diliminde, giinlik aktivitelerini
gerceklestirirken seyahat ettikleri alanlar olarak tanimlanan ‘“aktivite mekanlar1”
(Mazey, 1981), bireylerin mekansal davranislarinin gézlemlenmesinde 6nemli bir
Olctdiir. “Aktivite mekan1” nin kavramsallastirilmasint ¢esitli oncli tanimlara
dayandirmak miimkiindiir. Bunlar; Lewin (1951)’in bireyin nesnel ¢evresiyle olan
etkilesiminin sonucu olarak ifade ettigi “yasam alan1” (life space) kavrami, Brown ve
Moore (1970)’un bireyin hakkinda bilgi sahibi oldugu tiim mekanlar olarak
adlandirdigr “farkindalik mekani1” (awareness space) ve Chapin (1968)’in aktivite
mekanlarinin aile aktivite rutinleri ve metropol alanin mekansal organizasyonundan
etkilendigini One siirdiigli “aktivite sistemi” (activity system) terimleridir. Zaman

cografyasina dayali aktivite mekam1 yaklagimma bireyin gerceklesen seyahat
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hareketlerini dahil eden ilk girisim Newsome ve dig. (1998)’nin gelistirdigi ¢aligmayla
baslar. Bu yaklasim dogrultusunda mesafe esigi, bireyin ev ile is yeri arasindaki gidis
gelislere toplamda en uzak konumda bulunan aktivite ile belirlenir. Bu noktalar
arasinda bireyin seyahat ettigi tim diger konumlar ile bireyin seyahati eliptik bir
aktivite alani ¢izer (Golledge ve Stimson, 1997). Boylece, aktivite mekani bireyin
giinliik aktivitelerini gerceklestirdigi tiim hareketlerinin uzamsal boyutunu temsil eder

(Schonfelder, 2006; Ren, 2016).

Aktivite mekanlari temel ve tamamlayici aktivite mekanlari olarak ikiye ayrilmaktadir.
Temel aktivite mekanlari; bireyin zorunlu olarak seyahat ettigi konut, is, okul, ulagim-
seyahat mekanlar ile giinliikk ihtiyaglarini karsilamak i¢in yiiriiyiis mesafesinde
erisebildigi, genellikle aile rutinleriyle iliskili olan bakkal, manav, kasap gibi yiyecek
diikkanlari; meydanlar, parklar, spor alanlar1 gibi acik hava ve rekreasyon
mekanlaridir. Bireyin temel olmayan amaglar ve sosyal faaliyetleri i¢in seyahat ettigi
mekanlar ise tamamlayici aktivite mekanlari olarak adlandirilmaktadir. Tamamlayici
mekanlara gerceklesen seyahatler daha az siklikta ve 6znel tercihler dogrultusunda
gerceklesmektedir. Bu mekanlar: Aligverig-servis mekanlari; yeme-igme mekanlar
(kafe, restoran gibi), sanat-eglence mekanlari, gece hayati mekanlari gibi sosyal
aktivite mekanlaridir (Castro, 2020; Silva, 2018).

Kentsel canliligin yaratilmasinda oldukc¢a onemli olan aktivite mekénlar1 (Portney,
2013); kent sakinlerinin mutluluk ve refahin1 arttirmak (Yang ve dig., 2012), saglhigini
korumak (Agahi ve Parker, 2005), yasam Xkalitesini yiikseltmek (Koramaz ve
Tiirkoglu, 2018; Lloyd ve Auld, 2003), kentsel yasamin yarattigi baskiy1 hafifletmek,
sosyal esitsizligi azaltmak, sosyal uyumu tesvik etmek (Ryder, 2004), daha yasanabilir
ve slirdiirtilebilir yerlesimler yaratmak (Chiesura, 2004; Koramaz ve Tiirkoglu, 2018;

Martinez, 2019; Salihoglu ve Tiirkoglu, 2016) gibi ¢esitli faydalar saglamaktadir.

Aktivite mekanlar bireylerin gergeklestirdigi aktiviteler icin fiziksel ortam saglarken
mekan kullanicilar1 da gercgeklestirdikleri aktiviteler ve mekanda yasadiklari
deneyimler 1s18imda  mekan1  farkli  duygular ile  yorumlamaktadir
(Agnew ve Livingstone, 2011). Aktivite mekaninin tasidigr anlam aslinda belirsiz ve
Ozneldir. Bu baglamda, bireyin mekan kullanimin1 ve mekanin bireyin aktivitelerini
nasil etkiledigini anlamak mekani yasanabilir kilmak adina olduk¢a Onemlidir.
Arastirmalarda geleneksel bir kaynak olarak, bireyin seyahat kararlarinin incelenmesi

ve mekanin hangi oOzelliklerinin bireye ¢ekici geldiginin anlagilmasi amaciyla
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cogunlukla seyahat giinliikleri tercih edilmektedir. Halbuki seyahat giinliikleri veri
toplamanin uzun zaman aligi, maliyetli olmasi ve sinirli 6rneklem sebebiyle ¢esitli

kisitlar barindirmaktadir (Schonfelder ve Axhausen, 2002).

Cografi Bilgi Sistemlerinde yasanan gelisme ile biiylik cografi verilerin varligi ve
islenebilir olusu aktivite mekaninin sayisal karakterizasyonunun olusturulmasi adina
arastirmacilara yeni firsatlar sunmaktadir (Goodchild, 2017; Gao ve dig., 2015). Kitle
kaynakli verilerin kentsel aktivite mekanlarina iliskin calismalarda kullanimina
binaen, Goodchild (2007)’in ¢alismasi, cografi bilgi sistemi baglaminda Web 2.0 ve
Kiiresel Konum Servisleri gibi tekniklerin kullanimi ve Goniilli Cografi Bilgi
kavraminin (Volunteered Geographic Information) ortaya ¢ikisi acisindan énemli ve
oncii bir ¢alismadir. Goodchild, sensor veri tagiyan ve goniillii olarak cografi bigilere
katki sunan vatandaglarin arastirmalar agisindan 6nemini ortaya koymustur. Benzer
sekilde Haklay (2010), kitle kaynakli verilerin kalitesini inceleyerek kullaniminin
dogrulugunu ortaya koymustur. Bu calismalar sonrasinda kitle kaynakli verilerin

kentsel aktivitelere iliskin ¢alismalarda kullanimi1 hiz kazanmistir (Niu ve Silva, 2020).

Kitle kaynakli verilerin kullanimi 6ncesinde cep telefonu verilerinin kullanimi konum
tabanli verilerin arastirmalar i¢in barindirdig1 potansiyeli ortaya koymustur. Ratti ve
dig. (2006), cep telefonu verilerini bireylerin mekandaki hareketliliklerini 6lgmek i¢in
yaratici bir bigimde kullanmistir. Gonzalez ve dig. (2008)’nin bireysel diizeyde insan
yoriingeleri yasasi ile ilgili yazdigi makalede; her birey zamandan bagimsiz
karakteristik bir seyahat mesafesi ve siklikla kullandiklar1 konumlar dahil edilerek
karakterize edilmis ve insan yoriingelerinin yiiksek diizeyde zamansal ve uzamsal
diizenlilik gdsterdigi sonucuna ulasilmistir. Bu bulgu farkli disiplinlerce ilgi gormiis
ve insanin mekandaki hareketliligi ve konum tabanli verilere iliskin arastirmalara
katkida bulunmustur. Sonrasinda veri madenciligi; cep telefonu verilerinden sosyal
medya (Cheng ve dig., 2013; Noulas ve dig., 2012) ve POI verileri (Yuan ve dig.,
2012) gibi kitle kaynakli verilere dogru genislemistir. Sosyal medya, POI, web siteleri
ve goniillii veri paylasimina dayali diger ¢evrimici platformlar aktivite mekéanlariyla
ilgili cogunlukla kentsel aktivite dokusunun modellenmesi, hareketlilik, arazi
kullanimi, konum tercihleri, mekana iliskin anlamsal ve algisal g¢alismalarda

kullanilmaktadir (Niu ve Silva, 2020).

Kitle kaynakli veriler konum tabanli servislere dayandig: icin sunduklari cografi

etiket/konum bilgisi mekansal ¢alismalar agisindan olduk¢a dnemlidir (Kitchin ve dig.,
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2017). Ayn1 zamanda bu verilerin ¢ok boyutlu yapisi, giinceli yansitabilmesi ve uygun
maliyetli olusu aktivite mekanlarina iliskin ¢aligmalar icin firsattir. Kitle kaynakli
verilerin sundugu avantajlara ragmen verilerin temsiliyeti ile ilgili sorunlar ve kentsel
aktivite analizinde kullanimlarina dair sistematik bir anlayisin eksikligi goriilmektedir.
Ayn1 zamanda calismalarda bu verilerin iyi bir eleme ve siniflandirma asamasindan
sonra, nitel ve nicel bagka yontemlerle entegre edilerek kullanimi daha saglikli
olacaktir. Tiim bu dezavantajlara ragmen bu verilerin kentsel aktivitenin mekansal,
zamansal, sosyo-demografik ve algisal ozelliklerinin ortaya konmasi i¢in degerli bir
kaynak oldugu agiktir. Dijital veri devrimi ¢aginda artik cografi bilgi sistemi, beseri
cografya, kentsel ¢alismalar ve veri bilimini igeren yeni veri temelli bir kentsel analiz

sistemine gecilmektedir (Niu ve Silva, 2020).

2.2 Kentsel Aktivite Mekanlarina Sosyal Medya Aglar1 Uzerinden Bakis

Bu boliimde kentsel aktivite mekanlarinin sosyal medya verileri ile incelenmesi konu
edilmistir. Sosyal medya verileri ve konum bazli sosyal aglar basliginda sosyal medya
kavraminin tanimui, tarihsel gelisimi, sosyal medya 6rnekleri, sosyal medya sitelerinin
ozellikleri, sosyal medya hizmetlerini kullanici agisindan ilgi ¢ekici kilan sebepler ve
bu verilerin kentsel arastirmalarda kullanimi konular tartisilmistir. Konum bazli
sosyal aglardan veri toplama siireci ve kullanilan araglar ile veri se¢imi, tekrar
siiflandirilmas: ve yorumlanmasi adimlarini igeren Veri degiskenleri ve kullanim
stiregleri temel konum bazli sosyal aglardan olan Foursquare, Google Places,

Instagram ve Twitter uygulamalari iizerinden anlatilmistir.

2.2.1 Sosyal medya verileri ve konum bazh sosyal aglar

Sosyal medya kavram1 Web 2.0 teknolojileri ile 2000’li yillarda ortaya ¢ikmis moda
kavramlardan biridir. Kavramin kesin bir tanimi olmamakla birlikte sosyal medya
adlandirmasi, medya aragtirmacilarinca yapt sokiimii baglaminda oldukca
elestirilmistir. Elestiriler kavramdaki ‘sosyal’ nitelemesinin yanlis sekilde geleneksel
medyanin sosyal olmadigini ima ettigi ve ‘medya’ sozciigliniin belirsiz bir anlam
tasidig1 yoniindedir (Lietsala ve Sirkkunen, 2008). 2005 yilinda Tim O'Reilly'nin Web
2.0 ve ilgili kavramlara iligkin yarattig1 tanimlamalar sonrasinda Scholz (2008), Web
2.0 teriminin yalnizca pazarlama amaciyla tiretildigini sdyleyerek bu kavram yerine

'sosyal ag' terimini kullanir (Ahlqvist ve dig., 2008; Lietsala ve Sirkkunen, 2008.
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Sosyal medya kavrami ¢ogu zaman dar bir anlamda Web 2.0 teknolojileri yerine

kullanilmaktadir (Turner ve Larson, 2015).

Sosyal medya; “Web 2.0'n ideolojik ve teknolojik temelleri tizerine kurulu, kullanici
tarafindan icerik olusturulmasina ve olusturulan igerigin degis tokusuna izin veren bir
grup internet tabanli uygulama” olarak tanimlanmaktadir (Kaplan ve Haenlein, 2010).
Sosyal medya; elektronik araglarin internet araciligiyla diger insanlarla tanigmak,
iletisim kurmak, bilgi ve deneyimleri paylasmak amaciyla kullanimidir. Cogu igerigin
kullanicilar tarafindan tiretildigi ya da diger sitelerden temin edildigi web hizmetlerini
tanimlayan bir terimdir. Bu siteler, sosyal aglar ve kullanicilarin yaraticilif1 iizerine
kuruludur. Sosyal medyada herkes igerik iireticisi olabilir fakat insanlar kendilerini
cogunlukla bu biiylik toplulugun katilimcisi olarak gormektedir (Lietsalla ve
Sirkkunen, 2008).

Sosyal medya ile ilgili bir bagka tanim da igerik, topluluklar ve Web 2.0 teknolojilerini
iceren ii¢ temel unsur iizerine insa edilmistir (Ahlqvist ve dig., 2008). Igerik; kullanici
tarafindan olusturulan fotograf, resim, video, durum bilgisi, etiketler, incelemeler ve
oynatma listeleri gibi farkli tiirdeki yaratimlari tanimlamaktadir. Kavramin ikinci
temel unsuru olan topluluklar, sosyal medya teriminin ilk kelimesindeki sosyal
vurgusuyla iliskilidir. i¢erik olusturma, paylasma ve katilim gdsterme ayni faaliyetleri
yapan baska insanlar da oldugunda ilgi ¢ekici hale gelmektedir. Igerik olusturma ve
paylasim yapmak i¢in dijital teknolojilerin gelistirilmesi, web teknolojileri ve
insanlarin kolayca katilimini saglayan internet uygulamalari ile birlikte Web 2.0 sosyal

medya kavramin tigiincii kose tasini olusturmaktadir.

[k sosyal medya 6rnegi, 1997 yilinda hizmete giren, kullanicilarma profil olusturma
ve arkadas listeleme imkani saglayan SixDegrees.com’dur. Site, 1998 yilinda
kullanicilarina arkadaslarinin listelerinde gezinme izini de vermistir. Tim bu
ozellikleri birlikte barindirmasi sebebiyle ilk sosyal medya 6rnegi olarak adlandirilan
site, ‘insanlarin bagkalariyla baglant1 kurmasina ve mesaj gonderebilmesine yardimci
olan bir ara¢’ olarak piyasaya sunulmustur. Site milyonlarca kullanictya ulasmasina
ragmen siirdiiriilebilir bir servis saglayamadigi i¢in 2000 yilinda hizmete kapanmuistir.
Site 2002 yilinda Friendster, 2003 yilinda MySpace ve 2004°te Facebook gibi sosyal

medyalarin yaratimina onciiliikk etmistir (Boyd ve Ellison, 2007).
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Sosyal medyanin giiniimiizdeki en yaygin 6rnekleri: Igerik olusturma ve yaymlamaya
imkan veren wikiler, bloglar, v-bloglar, mikrobloglar, forumlar, podcastler; igerik
paylasimi yapilan Youtube (video), Flickr (fotograf), Instagram (fotograf-video),
Pinterest (fotograf-video) gibi igerik temelli topluluklar; Facebook, LinkedIn gibi
sosyal ag siteleridir. Temel gruplama bu kategoriler altinda gergeklesse de sosyal
medyalarin sunduklar1 hizmetler cogu zaman benzesmektedir. Ornegin Twitter, bir
sosyal ag sitesi ve aymi zamanda igerik olusturup yayinlama imkani saglayan bir
mikroblogtur. Aymi sekilde bir sosyal ag sitesi olan Facebook’un kullanicilar1 da
fotograf ve video paylasimi yapabilir veyahut icerik paylasim sitesi olan Pinterest ile
kullanicilar diger kisileri takip edebilir. (Dewing, 2010).

Sosyal medya sitelerinin bes temel 6zelligi i¢erdigi goriilmektedir. Bu 6zellikler:
Icerik paylasimi icin bir alana sahip olmalari, bu alanda igerik olusturan, paylasan,
degerlendirmelerde bulunan katilimeilarin varligi, sosyal etkilesime dayanmalari,
harici aglara baglanmak i¢in tiim igerigin bir URL’sinin (Tekdiizen Kaynak Bulucu)
olmasi ve tiim katilimcilarin kendi profil sayfalarinin bulunmasidir (Lietsalla ve
Sirkkunen, 2008). Sosyal medya sitelerine ait diger 6zellikler ise topluluk hissiyati
vermesi, kullanicilarin {icretsiz sekilde katkida bulunmasi, folksonomiye dayali
etiketleme sistemine sahip olmalar ile siirekli degisim ve gelisim gostermeleridir

(Lietsalla ve Sirkkunen, 2008).

Heinoen ve Halonen (2007)’in ¢aligmasina gore sosyal medyay1 kullanicilar i¢in bu
denli ilgi g¢ekici kilan sebepler: Kimlik, taninirlik, giiven, aidiyet ve yaraticilik
kavramlariyla yakindan iligkilidir (Ahlqvist ve dig., 2008). Sosyal medya, kullanicilar
tarafindan kimliklerinin dis diinyaya ifade edilebilmesini saglayan ¢ok boyutlu bir ara¢
olarak goriilmektedir. Ifade edilen bu kimlik; fiziki, dijital ve sanal diinyanin
kesisiminde bireyin kendini nerede konumlandirdiginin bir ifadesidir. Taninirlik
kavrami, sosyal medya kullanicilar1 i¢in dahil oldugu topluluktan aldiklar1 olumlu geri
bildirimleri ifade etmektedir. Ozellikle kullanicilarin akranlarindan aldig: bildirimler
sosyal medya kullanicis1 olma ve igerik iiretmede 6nemli bir tegvik unsuru olarak
goriilmektedir. Ugiincii kavram olan giiven tiim insan iliskilerinde oldugu gibi sosyal
medya i¢in de 6nemli bir bilesen olarak goriilmektedir. Sosyal medya kullanicilari igin
giiven dahil olduklar1 mevcut aglara olan sadakatleri ve yeni aglara katilmak icin
yapacaklar1 tercihlerde etkin bir unsurdur. Sosyal medya kullanicilar i¢in aidiyet

kavrami; erigim, motivasyon ve baglantida olma becerilerini igerir. Zaman kisit1 ve
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bir¢ok sosyal ag segenegi icinde birey dahil olacagi sosyal aglar1 seger ve uzun vadede
bu aglardaki deneyimleri aidiyetinin bir gostergesidir. Sosyal medyay1 kullanicilar igin
cekici kilan son sebep yaraticilik olarak tanimlanmustir. Kullanicilar bireysel
yaraticiliklarin1 sosyal medya araciligi ile kolayca sergileyebildiklerini diisiinmekte
ayni1 zamanda sosyal medya aglarina dahil olan diger kullanicilar ile birlikte yakalanan
ortak sinerjinin de yaraticiligi besledigi diisiiniilmektedir. Sosyal medya kullanimini
bireylerin nezlinde ilgi ¢ekici kilan sebepler; sosyal medyanin bireyin kendi kimligini
rahatca ifade edebildigi, gliven ve aidiyet duydugu ve yaraticiligini besleyen 6nemli
bir yer olusu olarak tanimlanmakta, ideal olan tiim faktorlerin etkinligi olsa da
kullanicilarin bu faktdrleri hangi diizeyde onemli buldugu bireylerin kisiligi,

oncelikleri ve yasam tarzlariyla ilgilidir (Ahlqvist ve dig., 2008).

Sosyal medya hizmetleri, bireyin toplumsal faaliyetleri ve 6zel yasaminda oldugu
kadar ig yasaminda da yaygin olarak kullanilmaktadir. Sosyal medya sirketler igin
inovasyon ve {lirtin gelistirme siireclerinde kullanicilardan geri bildirim ve fikir alma
konusunda katki saglamakta, sirketler ve diger kullanicilar icin dolayl is firsatlari
yaratmaktadir (Hajli, 2014). Bu isler; yeni bir sosyal medya uygulamasi ya da 6zellik
olusturmak i¢in arag¢ ve hizmet tanimlamasi ile reklamcilik ve komisyon faaliyetleridir.
Boylece sosyal medya, miisterilerin ve diger kullanicilarin is yasamina daha fazla dahil
olmalarini saglayarak yeni is modelleri yaratmanin yani sira geleneksel is yapma
bigimlerini de degistirmektedir. Bu da toplumun tiim alanlarina yayilan bir seffaflik
yaratmakta; gercek ve sanal diinya katilim, yeni ¢alisma ve birlikte yaratma bigimlerini
destekleyen, her yerde bulunan, iletisimsel bir medyaya giderek daha fazla entegre
edilecektir (Ahlqvist ve dig., 2008; Hajli, 2014).

Gelisen bilgi teknolojileri ve yiiksek teknolojili dijital aygitlarin yayginlagsmasiyla
artik insanlar her nerede olursa olsunlar istedikleri zaman rahatga internete erigim
saglamaktadir. Kullanicilar, akilli telefonlar ve dijital asistanlarla konum bazli sosyal
aglar vasitasiyla ihtiya¢ duyduklar1 en yakin yeri bulabilmekte ve baglantida olduklari

kisilerle konum bilgisi, fotograf, video, metin gibi igerikler paylasabilmektedir.

Kentteki sosyo-mekansal etkilesimi cografi etiketli sosyal medya verileri lizerinden
okumak, insanin giinlilk yasamda mekanla olan etkilesimini anlamak adina 6nemi ve
kullanilabilirligi giderek artan bir kaynaktir. Zira dijital cihazlarin kent yasami ile
biitlinlesmesi, sehirde {iretilen verinin hacmini de arttirmaktadir. Bu veriler,

aragtirmacilara kentin farkli bilesenlerinin birbirleriyle olan etkilesimini anlamak
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adina detayli bir i¢gdrii saglar (Kitchin, 2014). Mobil cihazlara gomiilii Kiiresel
Konumlandirma Sistemi (GPS) kullanicilarin yarattigi igeriklerle kentin belirli
mekanlarina baglanir ve kentsel alanla olan etkilesimlerinin izlerini birakir. Bu yeni

etkilesimlerin irdelenmesi kentin daha iyi kavranabilmesine imkan saglamaktadir.

Web 2.0 temelli bir teknoloji olarak sosyal medya, internet kullanicilarina dijital
topluluktaki diger kullanicilarla paylagim ve etkilesim yoluyla konum, metin, fotograf,
video gibi igerik olusturmak veya diger iceriklere katkida bulunmak i¢in bir platform
saglar (Kitchin, 2014). Sosyal medya platformlarinin ¢ogu gecmis veyahut gercek
zamanli sosyal medya akislarina erisebilmek i¢in 6rnek veri setleri veya program ara
yiizleri saglamaktadir. Bu veri tabanlarindan toplanan veriler; igerik, yaratim zamant,
konumu ve etiketler gibi veri degiskenleri ile kullanict kimligi, konumu, profil
fotografi gibi kullanici bilgilerini icerecek sekilde satir formatinda kaydedilir. Bu
veriler 6zellikle hareketlilik, aktivite dokusu, sosyal aglar ve duygu analizi, sosyo-
demografik analizler, olay tespiti ve afet yonetimi konularindaki aragtirmalara 6nemli

katki saglamaktadir (Niu ve Silva, 2020).

Yiiksek diizeyde zaman-mekan c¢oziiniirliklii olarak nitelendirilen sosyal medya
verileri, sehir i¢i, sehirler arasi, kiiresel Ol¢ekte hareketliligin tanimlanmasinda
(Gabrielli ve dig., 2014; Hawelka ve dig., 2014; Liu ve Long, 2016; Wu ve dig., 2014;
Abbasi ve dig., 2017); aktivite dokusunun incelenmesinde (Hasan ve Ukkusuri, 2014;
Marti ve dig., 2019a; Noulas ve dig., 2013; Steiger ve dig., 2015; Uskiiplii ve dig.,
2020); kentteki turistik faaliyet dokusunun belirlenmesinde (Salas-Olmedo ve dig.,
2018), olay tespiti ve afet yonetimi (De Albuquerque ve dig., 2015; Granell ve
Ostermann, 2016; Kim ve Hastak, 2018) konularinda yaygin olarak kullanilmaktadir.
Hareketlilige iliskin calismalarda; kentsel seyahat ve mekénsal etkilesim verileri
mekansal yer ¢ekim (gravity model), genellestirilmis potansiyel model (generalized
potential model), sira tabanli hareket modeli (rank-based movement model) ve
radyasyon (radiation) gibi modeller kullanilarak arastirilmaktadir. Aktivite dokusu ise
cografi etiketli sosyal medya fotograf verilerinin mekansal ve sosyal yakinlik analizi;
yer bildirim ve ilgi ¢ekici nokta verilerinin mekansal yakinlig1 dikkate alan kiimelenme
modelleri kullanilarak Kernel yogunluk tahmini (KDE), konu modellemeleri (topic
model), tahminlere dayali kelime gosterimi (Word2Vec) indeksleri kulanilarak
incelenmektedir. Olay tespiti ve afet yonetimine dair arastirmalarda olaya iligkin

cografi referansl metin, fotograf, etiket ve yer bildirim verilerinin agirliklandiriimasi
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sonrasinda cografi ve zamansal yakinlia bagli olarak secilen ilgili gdnderilerin
makine 6grenme yontemleri yoluyla analiz edilmesi yontemi kullanilmaktadir. Bu
veriler kimi galismalarda GPS verilerinden elde edilen trafik anomalilerini gésteren
veriler ile entegre sekilde yorumlanmaktadir. Dogal dil isleme teknigi ile duygu analizi
(Mitchell ve dig., 2013; Hollander ve Hartt, 2018) i¢in 6nemli bir kaynak haline gelen
veriler son yillarda niifus verileriyle biitiinlestirilerek kullanicilara sosyo-
ekonomik/demografik 6zellikler ile ilgili bilgi vermek (Li ve dig., 2013; Shelton ve
dig., 2015) veya profil bilgilerinden yiiz tanima, isim analizi gibi yontemlerle cinsiyet,
yas ve etnisite gibi demografik verilerin elde edilmesi (Bocconi ve dig., 2015; Luo ve
dig., 2016) amaciyla kullanilmaktadir. Ayrica, sosyal medya Instagram ve Flickr gibi
zengin gorsel igerik barindiran kaynaklardan fotograf analizi yoluyla kentsel algi ve
yerli-turist arasindaki mekansal etkilesimin (Li ve dig., 2018) okunmasinda

kullanilmaktadir.

Cogu zaman iicretsiz veya ucuz, genis ¢apta erisilebilir olan konum bazli sosyal ag
verileri kentsel aragtirmalarin zor, zaman alici, maliyetli arastirma siireci i¢in firsat
yaratir (Iranmanesh & Atun, 2018). Kentsel analizlerde sosyal medyanin kullanimu,
insanin sehrin sosyo-mekansal yapisiyla nasil iliski kurup kentsel mekani1 yeniden
nasil sekillendirdigine dair pasif ama anlamli bir okuma saglar. Her ne kadar bu
muazzam bi¢imdeki bilgi belirli teorik veya felsefi ¢erceveye dayali olarak
kullanilmasa da bu verilerin hesaplanabilir kesfi kentsel arastirmalar i¢in kendi
ontolojik ¢ercevesini olusturmaktadir. Bu nedenle, mobil cihazlardan toplanan veriler
kentsel calismalarda analitik yaklasim i¢in biiylik potansiyel barindirmakla birlikte
sistematik bir veri toplama siireci, dogru filtreleme ve baglam duyarl analiz gerektirir

(Davenport, 2014).

2.2.2 Konum bazh sosyal aglardan veri toplama siireci ve kullamlan araclar

Konum bazli sosyal aglardan veri toplamak igin ¢esitli yontemler mevcuttur. Bunlar;
uygulama programi arayiizii (API) iizerinden veri temini (Williams, 2012), web sitesi
taranarak veri elde edilmesi (Mahto ve Singh, 2016) ve resmi veri saticilarindan

verilerin satin alinmasidir (Mayr ve Weller, 2017).

Bu aglardan veri toplama siireci ve kullanilan araglar, yaygin olarak temel konum bazl
sosyal aglar olan Foursquare, Google Places, Instagram ve Twitter uygulamalari

tizerinden gergeklestirilmektedir. Veri toplama siireci, istek basina elde edilen veri
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sayist bakimindan farklilagsa da temelde bu siire¢ tiim uygulamalarda aynidir. Bu
siirec; istek tipi, arama alaninin seklinin ve biiyiikliigliniin belirlenmesi, istek basina

saglanan sonug sayisi ve veri temini seklinde gerceklesir.

Foursquare’den veri temin silirecinde yapilacak aramada, arama alani dikdortgen
poligonlarla belirlenmektedir. Bu dikddrtgenler i¢in olusturulacak maksimum kenar
uzunlugu 100 kilometredir. Her bir poligon ile istek basina elde edilecek veri sayisi
50’yi agmamalidir. Bu arama ile elde edilecek veriler, Foursquare’de kayith aktivite

mekanlarina (venues) ait bilgilerdir (Url-1).

Google Places icin veri temin siirecinde arama alaninin sekli ¢ember olarak
belirlenmektedir. Bu ¢ember, yaricapt 5 kilometreyi agsmayacak sekilde ¢izilmekte ve

her gember ile istek bagina maksimum 60 mekéana ait bilgi elde edilmektedir (Url-2).

Instagram uygulamasinda ise arayiiz iizerinden maksimum 5 km yarigapl ¢gemberler
ile arama yapilabilmekte, arama basina elde edilebilecek veri sayisinda ise sinir
bulunmamaktadir. Fakat uygulama programi arayiizli ile saat basina yapilacak

aramalar i¢in 200 fotograf limiti koyulmustur (Marti ve dig., 2019b).

Twitter programindan elde edilecek veri toplama siirecinde cografi olarak etiketlenmis
veya etiketlenmemis tiim tweetler ile ilgili bilgi elde edilebilmektedir (Sloan ve
Morgan, 2015). Twitter’dan veri indirmek i¢in iki arayliz kullanilmaktadir. Bu
arayiizlerden Streaming API, ¢izilecek poligon ile veri lokasyonunun tanimlanmasina
imkan verir. Arama bagina elde edilecek veri miktarinda bir kisit olmamasina ragmen,
araylz 15 dakikalik bir pencere ile maksimum 450 aramaya izin verir. Streaming API
ile elde edilebilecek veri miktari tiim diinyada atilan tweetlerin %11 ile sinirlidir (Boyd
ve Crawford, 2012). Twitter’dan veri temini i¢in kullanilabilecek ikinci arayiiz ise Rest
API’dir. Bu sorgulamada arama yapilacak lokasyonu belirlemek icin cizilecek
cemberde boyut ve arama bagina elde edilecek veri sayist bakimindan kisit yoktur.
Fakat Twitter, Rest API araciligiyla yapilan aramalarda tiim sonuclarin listelenecegini
garanti etmemektedir. Uygulama ile elde edilecek veriler son bir haftanin verisini
icermektedir (Roberts, 2017). Bu sebeple, arastirmacilar i¢in veri temininde her iki

API’nin birlikte kullanilmasi 6nerilmektedir.
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2.2.3 Veri degiskenleri ve kullanim

Her konum bazli sosyal ag belirli amaglar iizerine kuruldugundan kullanicilar
tarafindan bu aglarda iiretilecek veri de farklilik gostermektedir. Bu aglardan toplanan
veri degiskenleri; konum, zaman bilgisi, kullanici tarafindan tiretilmis igerikler (yer
bildirim, reyting, tavsiyeler, etiketler, fotograflar, tweetler...), veri kategorileri (mekan
kategorileri, tweet dili, hashtagler...) ve veri kimligidir (aktivite kategori id, kullanici
id, tweet id...) (Marti ve dig., 2019b).

Boylece konum bazli sosyal aglar, sagladiklar1 benzersiz veri degiskenleri ile farkli
arastirma konulart i¢in girdi olusturmaktadir. Nitekim kullanicilarin  aktivite
mekanlariyla ilgili algi ve tercihleri Foursquare uygulamasiyla yer bidirim sayisi,
aktivite mekani ile ilgili paylasilan etiket, yorum ve fotograflar ile analiz edilip
Olgtilebilmektedir (Agryzkov ve dig., 2016; Quercia,2015). Kentteki ekonomik
faaliyetlerin dagilimi ve g¢esitliligi Google Places isletme listeleri tiizerinden
incelenebilmektedir (Marti ve dig., 2019a). Instagram ile fotograflar iizerinden kentsel
cevre ile ilgili alg1 ve karakter caligmalar1 yapilabilmekte (Laestadius, 2017); tweetler
kullanilarak herhangi bir konu ve olayla ilgili zaman ve uzamsal boyutlu bir inceleme
veyahut dil, kiiltiir, irk iizerine bir aragtirma yapilabilmektedir (Adnan ve dig., 2014;
Cheng ve dig., 2013).

2.2.3.1 Veri dogrulama

Veri dogrulama, en genel tanimiyla, belirli program, uygulama ve servislere dogru veri
saglama siirecidir; makine 6grenmesinde veri kaynaginin kalitesini ve dogrulugunu
kontrol etmek anlamina gelmektedir (Ahmad ve Dias, 2021; Polyzotis ve dig., 2019).
Biiytik veri kalitesiyle ilgili kalite parametrelerinin tanimlanmasi ve dl¢iimii iizerine
birgok calisma yapilmistir (Cai ve Zhu, 2015; Gao ve dig., 2016; Jeckins-Guarnieri ve
dig., 2013; Laranjerio ve dig., 2015; Loshin, 2010).

Veri dogrulama, verinin veri kaynagindan c¢ikarilmast sonrasinda verinin
dontistiiriilmesi ve analiz edilmek iizere yliklenmesinden 6nce, yanlis ve bozuk
verilerin elimine edilmesi amaciyla gergeklestirilmektedir (Gao ve dig., 2016). Veri
dogrulama, veri setindeki hatalarin erken tespiti ve arastirma siirecinde zamanin etkin
kullanim1 agisindan olduk¢a onemlidir (Ahmad ve Dias, 2021, Gao ve dig., 2016;
Polyzotis ve dig., 2019).
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Veri dogrulama igin ¢esitli araglar kullanilmaktadir. Bu araglar; kiiciik miktardaki veri
setlerinde iyi performans gosteren MS-Excel yazilimi, veri setinin karmasikligi ve
boyutuna bagli olarak ¢ok zaman alici olabilen Python ve R gibi kodlama dilleri
kullanilarak komut dosyasi (script) yazilmasi ve biiylik veri setleri i¢in kullanilan,
Zoho Reports, Data Cleaner, QuerySurge, Splunk... gibi ¢evrimigi hizmet veren

yazilim araglaridir (Desai, 2018).

Konum bazli sosyal ag verilerinin teyidi, Veri analizi ve gorsellestirilmesi oncesinde
veri gecerliliginin kontrolii, hatalarin ve ¢akigsmalarin elimine edilmesi bakimindan

oldukc¢a 6nemlidir (Marti ve dig., 2019b).

Verilerde yanlislik olusturan durumlar cesitli sekillerde gerceklesmektedir. Kimi
sosyal ag kullanicilari, isletmelerin kullanicilarina sunduklar1 avantajlardan
yararlanmak amaciyla tek bir sabit noktadan birden fazla tweet atmakta (Lloyd ve
Cheshire, 2017) ya da yerbildirim yapmaktadir. Veya kullanicilar kendilerini o anda
bulunmadiklar1 mekanlardaymis gibi gostermek amaciyla gonderilerini yanlis konum
verisi ekleyerek paylasmaktadir. Bazen de sosyal ag kullanicilari, yer bildirimi ya da
yorum yapacaklari veya puan verecekleri mekanlari uygulamada bulamadiklari anda,
o mekani yeniden sosyal aga kaydeder. Bu da ayni mekanin aga birden fazla kez

kaydedilmesine ve ¢ogu zaman yanlis kategori altinda siniflandirilmasina neden olur.

Konum bazli sosyal aglardan elde edilecek verilerin konum ve veri kimligi (ID)
degiskenleri lizerinden siralanmasi eksik (null), hatali ve tekrar eden verilerin tespiti

icin faydal1 olacaktir.

2.2.3.2 Veri se¢imi, tekrar siniflandirilmasi ve yorumlanmasi

Verilerin aragtirmalara girdi olarak kullanilabilmesinden 6nce amaca uygun olan
verininin se¢imi ve dogru sekilde siniflandirilmasi oldukga 6nemlidir. Veri segimi,
siiflandirma ve yorumlama siireci, kullanilan konum bazli sosyal medya ag tiiriine

bagli olarak cesitlilik gostermektedir.

Foursquare, kullanicilarin aktivite mekanlariyla ilgili algilarinin (Quercia, 2016) ve
tercihlerinin (Agryzkov ve dig., 2016) aktivite mekan1 puani, ziyaretci sayisi, mekanla
ilgili yapilan yorumlar, mekan puanlari, yer bildirim sayisi, yapilan yorumlarin igerigi

ve paylasilan fotograflar ile degerlendirildigi bir uygulamadir.
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Foursquare, aktivite mekan tiiriine gore filtreleme yapildiginda her bir mekan i¢in
toplam ziyaretci ve yerbildirimi sayilarini vermektedir. Tek bir ziyaret¢inin mekanda
birden fazla yerbildirimi yapabilecegi dikkate alindiginda, arastirmada kiimiilatif
ziyaret¢i sayisi veya yerbildirimi verisinin kullanilmasi tamamen arastirma sorusuna
baghidir. Foursquare Sehir Rehberi (City Guide) iizerinden belirli bir lokasyon i¢in
yapilacak arama ile o lokasyondaki en ¢ok tercih edilen ya da revagta olan mekanlarin
dahil edildigi bir liste elde edilebilmektedir. Bu listedeki mekanlar 1-10 arasinda
degisen bir skalayla derecelendirilmekte, 10 puan en ¢ok tercih edilen ya da en revagta
olan mekana verilmektedir. Bu listedeki mekanlarin popiilerligi; mekanda yapilan
yerbildirimi sayis1, mekan i¢in yapilan tavsiye ve begenilerle belirlenmektedir. Ayrica
her aktivite mekininda Foursquare kullanicilar1 tarafindan paylasilan resimler,
goriigler ve tavsiyeler, mekanin kullanicilar1 tarafindan nasil algilandigr ve

kullanildiginin birer gostergesidir (Chen ve dig., 2016).

Google Places, arama yapilan lokasyondaki ekonomik hayata 1sik tutan bir agdir.
Belirli bir lokasyonda yapilan sorgulamada, orada bulunan isletmelerin listesi elde
edilebilmekte; bu isletmeler sayilari ve tiirlerine gore listelenebilmektedir. Isletmelerin
ana kategori ve alt kategorilere gore siniflandirilmasiyla aktivite mekanlarinin

kiimelenmeleri ve mekansal dagilimlar: haritalanabilmektedir.

Instagram’da paylasilan fotograflar ve bu fotograflarin paylasildigi hashtaglerin
analiziyle, kent mekani ve mekanin kullanicilarda biraktigi algi incelenebilmektedir.
Bu alginin ol¢lilmesine 151k tutan fotografin paylasildigi lokasyon, kullanilan
hashtagler, fotografin renk, 1s1k gibi Oznitelikleri (Manovich, 2016), fotografta

paylasilan sey ve fotografin arka planidir.

Tweetlerin atildig1 zaman ve konuma gore filtrelenerek haritalanmasi, belirli bir alanda
paylasilan tweetlerin zaman-mekan konsantrasyonun gozlenebilmesi agisindan etkili
bir yoldur (Steiger ve dig., 2015). Boyle bir filtreleme, gecici etkinlikler veya her
zaman belirli bir saatte gerceklesen diizenli etkinliklerin mekanda okunabilmesini
saglar. Tweetlerin paylasildigi dillerin incelenmesi bir sehirdeki farkli kiiltiir ve
milliyetlerin daglimini gérmek agisindan iyi bir yoldur. Belirli bir alandan atilan
tweetlerin atildig1 diller incelenerek o alanda hangi ve kag tiir yabanci dil kullanildiginm
inceleyen caligmalar mevcuttur. Son olarak, belirli bir lokasyonda tanimlanmis bir
zaman araliginda baskin olan faaliyetler, fikirler veya trend konular, tweet igerikleri

ve hastagler incelenerek tespit edilebilmektedir (Cheng ve dig., 2013).
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3. KENTSEL TOPOLOJIK YAPI VE ERISILEBILIRLIK

Mekan dizim (space syntax); kentlerdeki mekansal konfigiirasyonu tanimlamak ve bu
konfigiirasyonun sosyal yapi ile olan iliskisini incelemek ic¢in kullanilan bir teori ve
yontemler biitiintiidiir. Bill Hillier ve Julienne Hanson Onciiliigiinde UCL’de
geligtirilen bu yontem, 1980’lerden bu yana kentsel ¢aligmalarda kullanilmaktadir.
Mekan dizim, sehirleri; binalarin ve agik alanlarin organizasyonu ile olusturulmus bir
ag olarak tanimlar ve bu ag icinde bireyin hareket oriintiisiinii analiz eder (Hillier &
Hanson, 1984). Bu analiz sonucunda kentsel ag1 sekillendiren algisal, sosyal ve
ekonomik faktorlerle olan iliskinin irdelenmesine imkan tanir (Hillier, 2007). Mekan
dizim analizi kentsel ¢aligmalarda yogun olarak yaya hareketlerinin modellenmesi,
yon bulma, arazi kullanimi, sugla ilgili ¢alismalar ile kentsel mekana dair planlama ve
tasarim kararlarina yon verme amaciyla kullanilmaktadir (Jiang ve Claramunt, 2002;
Kubat ve dig., 2007; Uskiiplii ve Colakoglu 2019).

Bu boliimde, mekan dizim teorisi ile ilgili baz1 kavramlar ve analiz yontemleri

aciklanacaktir.

3.1 Mekan Diziminde (Space Syntax) Kentsel Konfigiirasyon

Mekan diziminde kentsel konfigiirasyon; kentin kolay algilanan ve mekani olusturan
en kiiciik parcasindan hareketle kentsel biitiin i¢indeki mekansal iliskilerin hiyerarsik
olarak incelenmesidir. Bu iligki ayn1 zamanda kentteki sosyal yapinin bilgisini de
icinde barindir (Hillier ve Hanson, 1984). Bu nedenle kentsel alan i¢indeki en kii¢iik

parcanin dogru temsili, biitiindeki iliskiyi tanimlamak adina olduk¢a 6nemlidir.

Mekan diziminde kentsel mekani temsilde kullanilan ilk ve en yaygin arag, aksiyel
haritalardir (axial map) (Hillier ve Hanson, 1984). Aksiyel harita, konveks mekanin
miimkiin olan en uzun ve en az sayida aksiyel ¢izgiyle ifadesidir. Aksiyel ¢izgi, kent
icinde hareket eden bireyin goriis dogrultusunu temsil eder. Bu dogrultu, mekanda bir

engele carpmadan ¢izilebilecek en uzun ¢izgi ile ifade edilir ( Sekil 2).
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Sekil 2: Barnsbury'nin aksiyel haritas1 (Hillier ve Hanson, 1984).

Ayni mekanin temsili i¢in farkli insanlar tarafindan iiretilecek aksiyel haritalarin
farklilik gostermesi olagandir. Bu farkliligi ortadan kaldirilmak i¢in Jiang ve Liu
(2010) aksiyel haritanin bilgisayarda otomatik olarak olusturulmasina imkan saglayan
bir algoritma gelistirmistir. Kentsel hareketliligin analiz edildigi morfolojik
caligmalarda aksiyel temelli sokak modellemelerinin kullanimi test edilmis ve temsili
Ortintiiniin gercekteki kentsel hareketlilik ile benzestigi sonucuna varilmistir. (Hillier

ve dig., 1993; Penn ve dig., 1998; Caria ve dig., 2003; Jiang, 2009).

Aksiyel haritalarin acisal analizlerde yetersiz kalmast ve sokak agmin temsil
¢cOziiniirliigliniin  arttirllmast  amaciyla segment haritalar1  (segment map)
gelistirilmigstir. Segmentler, aksiyel ¢izgilerin birbirleriyle kesistikleri noktalardan
boliinmesiyle olusturulur (Sekil 3) ve ulagilmasi gereken iki nokta arasinda yapilmasi
gerekli olan minimum doniis sayisini hesaplar (Turner, 2007). Aksiyel segmentlerin
kentsel konfiglirasyonun temsilinde kullanilmasinin makul bir arag¢ olup olmadigi
lizerine bazi g¢alismalar yapilmistir (Hillier ve lida, 2005; Turner, 2007). Bu
caligmalarda, segment analizinin, kentsel konfiglirasyonu daha duyarli sekilde
yansittigi ve segment haritalari ile olusturulmus morfolojik yapinin kentteki insan

hareketliligi ile yiiksek korelasyon gosterdigi sonucuna ulasilmistir.
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Sekil 3: Aks (solda) ve segment (sagda) gosterimi (Turner, 2007).
3.2 Erisilebilirlik Analizleri

Erisilebilirlik, tesislere, faaliyetlere veya hedeflere ulasma kolayligi anlamina gelir.
Ayrica etkilesim olasiliginin yogunlugu olarak tanimlanabilir (Hansen, 1959). Mekan
diziminde kullanilan diger bir 6nemli kavram ise topolojik yaklasima dayanan
erisilebilirlik 6l¢iimiidiir. Yol aginin bir grafik halinde modellendigi gosterimde (Sekil
4) grafigin kenarlar1 sokaklar1 gosterirken diigiim noktalar1 bu sokaklarin kesisimlerini
temsil etmekte, boylece her bir sokagin birbiriyle olan iligkisi gozlemlenebilmektedir

(Jiang ve Claramunt, 2004).

Sekil 4: Aksiyel haritadan baglantisallik grafigi iiretilmesi (Jian ve Claramunt,
2002).

3.2.1 Baglantisallik (connectivity) ve derinlik (depth)

Baglantisallik, mekan diziminde aksiyel haritalarda hesaplanan basit ve kullaniglt bir

Olctidiir. Bir aksa dogrudan bagli olan aks sayisini ifade eder. Yiiksek baglanti degerine
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sahip akslarin digerlerinden daha popiiler oldugu ve bu akslarda daha fazla trafik
olusacagi varsayilmaktadir. Bu baglamda insanlarin kent mekanindaki hareket

ortintlisti bir dereceye kadar tahmin edilebilmektedir.

Entegrasyon ve tercih algoritmalar1 anlatilmadan once agiklanmasi gereken diger bir
kavram da derinliktir. Bir aksin derinligi, bir akstan digerine ulagmak icin katedilen

adimlar1 yani doniis sayisini ifade eder.

Derinlik hesabi yerel (local depth) ve global derinligi de (global depth) icermektedir.
Sekil 3’teki grafige gore baglantisallik ve derinlik degerleri hesaplanirsa 1 nolu aks
icin baglantisallik degerinin 4 oldugu goriilmektedir; aksa direkt baglanan 2, 3, 4, 5
nolu akslardir. 1 nolu aks i¢in global derinlik=1x4+2x5+3x3=23"tiir; her satir i¢in
katedilen adim sayisinin ¢arpilmasiyla bulunmustur. Yerel derinlik (yaricap=2)= 1 %
4 + 2 x 5= 14’tiir; yarigapa bagl olarak (2 adimda) her satir i¢in gerekli adim sayisinin
carpilmasiyla bulunmaktadir (Turner, 2007).

3.2.2. Entegrasyon (integration) ve tercih (choice)

Entegrasyon ve tercih algoritmalari1 temelde en kisa yol hesabina dayanmaktadir.
Entegrasyon, ag i¢indeki bir sokagin diger tiim sokaklara ne uzaklikta oldugunu; bu
sokaklarla ne derecede biitiinlestigini hesaplayan bir 6l¢timdiir. Farkli ¢alismalarda
farkli entegrasyon tanimlar1 yapilsa dahi entegrasyon hesabi i¢in kullanilan nihai
formiil benzerdir. Hillier ve lida (2005) entegrasyon hesabi i¢in Sabidussi (1966) nin

formiiliini (1) kullanmustir:

-1
Entegrasyon = (Z dik>
K

Formiilde (1) dik; i ve k gizgileri arasindaki en kisa mesafeyi ifade etmektedir.

Tercih ise belirli bir sokagin, herhangi iki sokak arasinda ne derecede kisa yol olarak
kullanildigini hesaplayan bir 6l¢iittiir. Yol aginda, bir sokagin tercih degeri, o sokagin

kisa yol olarak kullanilabilme potansiyelini gosterir.

Yani tercih, mekandaki sokaklar arasinda en kisa yolu kullanacak sekilde yapilan

herhangi bir yolculuk esnasinda s6z konusu sokagin ka¢ kez kullanildig: ile ilgilidir.
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Hillier ve Ilida (2005) tercih hesabinda Freeman (1977)’'mn formiiliinii (2)

kullanmaktadir:

djk()
Tercih = Z Z -
jLay djk
2

Formiilde (2) djk, j ¢izgisi ile k ¢izgisi arasindaki en kisa yolu gosterirken; djk (i), j

cizgisi ile k ¢izgisi arasinda 1 ¢izgisini iceren en kisa yolu belirtir.

Entegrasyon ve tercih analizleri ¢esitli yarigaplara gore, yerel ve global diizeyde
hesaplanabilmektedir. Sentaktik haritalardan iiretilen bu analizlerde, segmentlerin
aldiklar1 degerler cogunlukla kirmizidan maviye giden bir skala ile ifade edilmektedir.
Sicak renkler iyi entegre olmus ve tercih degeri yiiksek segmentleri gosterirken;
sistemle biitiinlesememis (segregated) ve tercih edilmeyen segmentler soguk renkler
ile ifade edilir (Sekil 5).

Sekil 5: Londra'nin entegrasyon analizi haritas1 (Penn, 2003).

Ayrigik sokaklar ise yliksek diizeyde mahremiyete sahip, dogal gézetimden yoksun
alanlardir ve anti sosyal davranislar ve sug faaliyetlerini kiskirtir (Hillier, 1996; Hillier
ve Sahbaz, 2005).
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3.2.3 Metrik, topolojik ve acisal analizler

Mekan dizim analizleri iki temel iligkisel ortintiiyii 6lger. Bunlardan ilki her bir sokak
segmentinin sistemdeki diger segmentlere gore erisilebilirlik potansiyelini (to
movement), digeri ise bu segmentlerin en kisa yol olarak kullanilma potansiyelini dlger
(through movement). Bu Ol¢limler {i¢ farkli mesafe tanimina gore hesaplanir. Metrik
mesafe, sehrin yol agini en kisa yollardan olusan bir sistem olarak; topolojik mesafe,
en az doniis yolu sistemi; geometrik mesafe ise en az a¢1 degisimi yapilan sistem olarak
hesaplar. Her bir iligki tiirti, farkli yarigaplara gore, yol agimi en kisa mesafe, en az
doniis yapilan ve en az ag1 degistirilen yollar seklinde tanimlayarak hesaplanabilir

(Hillier ve lida, 2005).

Son dénemde arastirmacilar, kentsel yol aginin analiz edilmesinde yalnizca topolojik
perspektifin kullanilmasini yeterli gormemektedir. Kentsel mekani kavramanin daha
iyi bir yolunu bulmak i¢in gelistirilen metrik uzaklik (metric distance) ve geometrik
yapiya (geometric shape) dayanan iki yeni bakis agisi oldukg¢a dikkat cekmektedir. Bu
analizlerden metrik ve agisal analiz, topografik analiz ile birlikte segmentlerden olusan
grid planl bir sokak kurgusu modeli ile agiklanacaktir (Sekil 6). Yontemler segmentler
arasindaki en kisa mesafeyi bulmak i¢in yapilan mesafe maliyeti tiirii (distance cost

type) hesab1 bakimindan ayrigsmaktadir.

4]

I cm

Sekil 6: Segment analiz algoritmasini agiklamak i¢in kullanilan basit bir ag grafigi
(Xia, 2013).

Metrik analiz, yalnizca sokak segmentleri boyuncaki metrik mesafeyle ilgilenir. Bu
nedenle “en az uzunluk” (least length) analizi olarak da adlandirilmaktadir (Hillier ve
lida, 2005). Her segment i¢in mesafe maliyet tiirii, segment uzunlugudur. iki segment

arasindaki en kisa yol, segmentlerin orta noktalar1 arasindaki yol boyunca mevcut olan
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en kisa uzunluk olarak kabul edilir. Yani hesaplamada, baslangi¢ segmenti ve bitis
segmenti igin, segment uzunlugunun sadece yaris1 hesaplamada kullanilir. Ornegin;
Sekil 7°te segment 3'ten segment 8'e, metrik analizde en kisa yol hesab1: en kisa yol =
(uzunluk3 + uzunluk8) / 2 + uzunluk2 + uzunluk6 = 3.8 cm olarak hesaplanir (Xia,

2013).

Sekil 7: Metrik analizde segment 3'ten segment 8'e en kisa yol (Xia, 2013).

Aksiyel segmentler i¢in yapilan topolojik analiz, standart topolojik analize benzer.
Temelinde baglantisalliga dayanan topolojik analiz, bir segmentten digerine yapilan
dontiglerin sayisti ile ilgilenir. Bu nedenle, “en az doniis” (fewest turn) analizi olarak
da adlandirilmaktadir (Hillier ve Iida, 2005). Aksiyel segment tabanli bir sokak ag1
igindeki topolojik analiz, her seferinde kag derecelik agiyla doniildiigiine degil, sadece
kac kez doniis yapildigina odaklanir. Boylece tiim doniisler ayni1 kabul edilerek her
doniise 1 degeri atanirken higbir déniis yapilmazsa 0 degeri verilir. Ornegin; Sekil
8’da, segment 3'ten segment 8'e iki doniis yapilir. Bu nedenle, en kisa yol 2 olarak

hesaplanir (Xia, 2013).

10

Sekil 8: Topolojik analizde segment 3'te segment 8'e en kisa yol (Xia, 2013).
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Agisal analiz; geometrik bir perspektiften incelendiginde, bir segmentten digerine
geciste gergeklesen ag1 degisimi ile ilgilidir. Bu analize “en az ac1 degisimi” (least

angular change) analizi de denmektedir (Hillier ve lida, 2005).

Her doniis icin mesafe maliyeti, segmentler aras1 gecisteki doniis agis1 a ile dogru
orantilidir. Gergeklesen 0 derecelik minimum doniis agist i¢in mesafe maliyet degeri
0 ve 180 derecelik maksimum doniis acist i¢in mesafe maliyet degeri 2 olarak
hesaplanir. Diger doniis agilar1 (o) i¢in mesafe maliyet degeri ise V (o) = o/ 180 x 2

(a: derece cinsinden doniis acis1 degerini ifade etmektedir). Ornegin

Sekil 9 9’da; segment 3'ten segment 8'e gegerken yapilan doniislerde 117° ve 45°’lik
acilar yapilmaktadir ve bu doniislere karsilik gelen maliyet degerleri 1.3 ve 0.5'tir. Bu

nedenle en kisa yol: 1.3 + 0.5 = 1.8 olarak hesaplanmaktadir (Xia, 2013).

Sekil 9: Acisal analizde segment 3'ten segment 8'e en kisa yol (Xia, 2013).

Yol agindaki agisal iliskiler, insanlarin yapilasmis ¢evrede yon bulmasini oldukca
etkilemektedir. Conray Dalton (2001) ¢alismasinda kavsaklardaki a¢i degerlerinin
insanlarin rota tercihlerini etkiledigini ampirik olarak gostermistir. S6z konusu
calismasinda insanlarin seyahatleri boyunca rota olustururken dogrusalligi koruma
egiliminde, minumum agisal sapma yapacak sekilde hareket ettigi sonucuna
vartlmistir. Yon degistirirken 90° veya 180°’ye yakin bir ac1 segme; 30°-60° gibi

acilarda ise yollarini kaybetme egiliminde olduklar1 goriilmiistiir.

Ayrica, insanlar hedefledigi yonde yol bulmada miimkiin olan en diiz ve uzun olan
caddeyi se¢me egilimindedir (Dalton, 2001; Kubat ve dig., 2012). Bu baglamda en az
ac1 analizi olas1 hareketin tahmininde daha iyi bir 6ngorii saglamaktadir (Hillier ve
lida, 2005; Hillier ve dig., 2019). Insanlarin kentsel mekanda nasil davrandiklarini ve

giinliik hayatta mekani nasil diizenlediklerini anlamak adina oldukca énemlidir.
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Acisal entegrasyon analizi yapilasmis cevredeki hareket potansiyelini vurgulayarak
merkez alanlar1 gosterirken acisal tercih analizi gegis rotast olma potansiyelini

gostererek ana yollar1 vurgular.

3.2.4 Dogal hareket teorisi: kent formu ve fonksiyonel yap1 arasindaki iliski

Kentsel sistemlerde mekansal konfigiirasyon, yaya hareketliliginin 6ncelikli yaraticisi
olarak goriilmektedir. Her ne kadar mekanda cekicilik tasiyan diger elementler,
kentteki yaya hareketliliginin ¢ogunu yonlendirse de, bu faktorler cogu zaman kent
formuna c¢arpan etkisi yaparak hareketliligi arttirmaktadir. Mekan dizim teorisinde,
kent formunun yarattgi bu hareket, ‘dogal hareketlilik’ (natural movement) olarak
tanimlanmaktadir (Hillier ve dig., 1993).

Sokak entegrasyonu ile yaya hacmi arasinda pozitif bir korelasyon oldugunu dogrular
nitelikte ¢esitli galismalar yapilmistir (Foltéte ve Piombini, 2007; Hajrasouliha ve Yin,
2015; Hillier ve lida, 2005; Lerman ve dig., 2014; Ozer ve Kubat, 2014; Ozbil ve dig.,
2011). Bununla birlikte, dogal hareket teorisine gore, daha yiiksek entegrasyon
degerine sahip sokaklarda yaya hareketliligini arttiran bir diger etmen de ticaret ve
kamu binalarinin iyi entegre sokaklarda birlikte konumlandiriimasidir (Hillier ve dig.,
1993). Ampirik ¢alismalar, sokak entegrasyonunun ticari arazi kullanimlar
mevcudiyeti ile iligkili oldugunu géstermistir (Portaetal., 2012; Tsou ve Cheng, 2013;
Rui ve Ban, 2014; Wang ve dig., 2014; Liu ve dig., 2015; Omer ve Goldblatt, 2016).

Bir caddenin ve kentsel alanin ne diizeyde merkezi konumlandirildigi ekonomik
cekiciligini etkilemektedir. Ekonomik merkez ticaret, perakende ve finansal
hizmetlerin bulunabilecegi bir yer tanimlar. Bu tiir faaliyetlerin segecegi ideal konum
sokak ag1 yapisina baglidir. Bu agin konfigilirasyonu ag iizerindeki hareketi, o da
faaliyetlerin yer secimini etkiler. Dogal hareket teorisine gore magazalar,
perakendeler, biiyiikk firmalar... gibi ¢ekiciler kendilerini en entegre sokakta
konumlandirma egilimindedir (Hillier ve dig., 1993). Bir cadde insanlar tarafindan ne
kadar yogun kullanilirsa diger diikkanlar1 oraya ¢ekme olasilig1 da artar. Buna karsin
bir cadde lizerinde ne kadar diikkan olursa insanlar1 o caddeye daha fazla ¢eker (Lynch,
1960). Bu bir ¢oklu etki siirecidir fakat bu dual etkilesimde hareket ve ¢ekiciler yol
aginin konfiglirasyonunu etkilemez. Basarili bir aligveris bolgesi, yapilagsmis cevrede
hem kiiresel hem de yerel olarak stratejik bir konumda bulunmalidir (Hillier, 1999b).

Magazalarin yer secimine yerel ve kiiresel Olgekte en entegre caddelere
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konumlanmasinin yaninda gevresiyle olan baglant1 diizeyi de etki eder. Oyle ki sokak
agma yapilan herhangi bir miidahale ekonomik merkezin konumunu da degistirebilir

(Hillier, 1999b).

Berlin’deki 6nemli ana caddelerden Friedrichstrasse’nin gegirdigi siire¢ dogal hareket
teorisinin yarattigi etkinin gozlemlenebilmesi agisindan iyi bir 6rnek olacaktir. Berlin
Duvar yikilmadan 6nce onemli bir ana cadde vasfi bulunan Friedrichstrasse’nin,
duvar yikildiktan sonra duvar etrafina geri déonen diikkanlar ile 6nemi azalmistir.
Yasanan ¢oklu etki siireci ile duvar aks1 yeni ana caddeyi olusturmustur. Dolayisiyla
ekonomik merkezin olusumu dinamik bir siirectir, ana agda meydana gelen herhangi
bir degisime karsilik biiyiir veyahut soner (Hillier, 1999b). Kentsel islevler rekabetci
bir piyasada ayakta kalabilmek icin entegrasyon degerinin yiiksek oldugu optimum
konumda yer secer (Van Nes, 2005).

Bu sebeple, mekan dizim analizleri kentsel miidahalelerden sonra insan
davraniglarinin 6ngoriilebilmesi agisindan olduk¢a 6nemlidir. Kentsel alanin bigimsel
ve islevsel yonlerini yaya hareketleri ile iligskilendiren mekan dizim yontemleri;
kentteki hareketliligi saglayan iki 6nemli unsur olan sokak diizeni ve arazi kullanimi
arasinda koprii olusturmaktadir (Witten ve dig., 2012; Millward ve dig., 2013;
Wineman ve dig., 2014). Bu baglamda, kentsel mekanin planlanmasi ve tasariminda
s0z konusu iligkiyi okuyabilmek adina kent formunun analiz edilmesi olduk¢a 6nem

arz etmektedir.

32



4. ALAN CALISMASI

Dordiincii boliimde hipotezler alan ¢alismasi tizerinden test edilmistir. Calisma alani
olan Rasimpasa (Yeldegirmeni), konumu ve tarihsel siire¢ icerisinde geg¢irdigi sosyo-
mekansal degisim baglaminda tamitilmistir. Arastirma mekan1 olarak neden
secildiginin agiklanmasinin ardindan  aktif kullanim gerektiren kentsel aktivite
mekanlarina ait parametreler (aktivite mekan: konumu, tiiri, mekan sayisi, mekan
popiilaritesi), Foursquare-Swarm verileri iizerinden incelenmistir. Bu inceleme;
Foursquare-Swarm verilerinin API (arayiiz) iizerinden indirilmesi, dogrulanmasi,
gorsellestirilmesi ve yorumlanmasi adimlarini icermistir. Sonrasinda ¢aligma alanina
dair ¢izilen aksiyel haritadan segment haritasi iiretilerek erisilebilirlik analizleri olan
acisal entegrasyon ve tercih analizleri ile c¢aligma alaninin topolojik yapisi
irdelenmistir. Aktivite mekanlarinin kiimelenme egilimi Moran’s 1 6l¢iimi ile
arastirilmis; soyal medya verileri (aktivite mekanlarinin say, tiir, ¢esitlilik, popiilarite)
ve erisilebilirlik analizleri arasindaki iliski korelasyon analizi yardimiyla biitlinciil
sekilde yorumlanarak kentsel aktivite mekanlarina dair ¢ok boyutlu bir inceleme

gerceklestirilmistir.

4.1 Calisma Alaninin Tanimlanmasi

Yeldegirmeni Semti Istanbul’'un Kadikdy ilgesinde, Rasimpasa Mahallesi’nde yer
almaktadir. Semtin siirlarim1 kuzeyde Haydarpasa, glineyde Sogiitliicesme Caddesi,
doguda Ayrilik Cesmesi Mezarligi, batida Marmara Denizi ¢izmektedir. Istanbul’un
Onemli tarihi semtlerinden biri ve kentsel sit alani olan yerlesme, merkezi ulasim
aglari, aktarma istasyonlar1 ve yogun ticari dokuya yakinligi sebebiyle dnemli bir

konumda bulunmaktadir (Sekil 10).

Yeldegirmeni’nin gevresiyle baglantisin1 saglayan akslar kuzeyden Orgeneral Sahap
Giirler Caddesi, dogudan Taskoprii Caddesi ve batidan Rihtim Caddesi’dir. Izgara
planli yerlesimin bir sonucu olarak yerlesim denize dik uzanan sokaklari ile Rihtim’a

baglanmaktadir. Rihtim Caddesi Marmaray ve Anadoluray hatlar1 ile

33



Yeldegirmeni’nin yakin ¢evre ve Avrupa Yakasi ile baglantilarin1 saglamaktadir.
Yerlesimin ana ticaret aksi olan Karakolhane Caddesi, Halitaga Caddesi ile
Sogiitliicesme Caddesi’ne baglanarak Kadikdy merkeze (¢arsi) erismektedir. Otobiis
giizergahi yerlesimin kuzey, giiney ve batisindan gegcmekte; Acibadem ve Kartal’dan
gelen minibiisler Misak-1 Milli Sokak tizerinden Rihtim Caddesi’ne ulagmaktadir.
Rihtimdaki deniz otobiisii, sehir hatlar1 ve 6zel motor iskeleleri ile yerlesim Eminonii,

Karakoy, Kabatas, Adalar ve Bursa’ya erisim saglamaktadir (Sekil 10).

(Anadoluray, Marmaray)
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Sekil 10: Yeldegirmeni konumu ve ulagimi.

Yeldegirmeni Mahallesi’nin tarihi M.O. 1. yy’a degin uzanmaktadir. Antik Khalkedon
siirlari i¢inde yer alan mahallenin, yerlesim birimleri ortaya ¢ikmadan once gayir ve
bahge oldugu bilinmektedir. Nitekim Eyice (2016) yerlesim merkezinin bulundugu
alanin, bugiinkii Haydarpasa Gari’ndan Acibadem’e degin uzanan genis bir ¢ayirlik

oldugunu sdylemektedir.

Yeldegirmeni adi, I. Abdiilhamid tarafindan un ihtiyacinin kargilanmasi i¢in bolgede
yaptirilan, 1774-1789 yillarinda faaliyet gosteren dort degirmenden ileri gelmektedir.
1786 tarihli Kauffer Haritasinda mahallede yapilasmanin olmadigi ancak Yol
akslarmin belirmeye bagladigr goriilmektedir. Olusan akslardan birinin bugtinki
Karakolhane Caddesi aksina son derece yakin oldugu secilmektedir. Bolge, 19.
yiizyilin baslarinda Rum ve Tiirk niifusunun beraber yasadig1 bir koy durumundadir

(Celik, 2017; Karbeyaz, 2010) (Sekil 11).
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Sekil 11: 1786 tarihli Kauffer Haritasi’nda Yeldegirmeni’nin konumu (Url-3).

Bolgenin 19.yiizyil ve sonrasindaki tarihsel siirecine bakmak gerekirse, 19. yiizyilda
Haydarpasa Gari’nin kuzeyinde askeri hastane, Mekteb-i Tibbiye binasi ve depolama
alanlar insa edilmesi neticesinde bdlgede yapilagma siireci hiz kazanmig, Rihtim
Caddesi’nde ilk sira yapilar olusmaya baglamistir (Akbulut, 1994; Eyice, 2016). Ancak
bu yillara dair bir bina veya yap1 adasi tipolojisinden bahsetmek miimkiin degildir. 19.
yiizyilin ikinci yarisina gelindiginde ise mahallede Anadolu Yakasi’nin ilk
apartmanlar1 goriilmeye baslanmistir. Bolge her ne kadar ilk goglerini parcali bir
sekilde almis olsa da 1872’de yasanan Dag Hamami yangini ile gerceklesen biiyiik
Yahudi go¢iinii takiben bu apartmanlarin ortaya ¢iktig1 diisiincesi yaygin olarak kabul
gormektedir (Niyego, 1999). Mahallenin siirii olusturacak olan demiryolu Hicaz
Demiryollar1 Projesi ile inga edilmis, Haydarpasa Gari’nin ingasindan sonra bolgede
fiziksel ve toplumsal degisimlere kap: aralanmistir. Ozellikle gar insaatinda calisan
mimar, mithendis ve is¢ilerin mahallede konaklamasiyla yeni bir niifus hareketliliginin

yasandig1 gozlemlenmistir (Atilgan, 2017).
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Cumhuriyetin ilan1 sonrasinda Yeldegirmeninin morfolojik yapisinda biiyiik
degisimler yasanmamistir; ancak Pervititch haritasina bakildiginda bdolgede
yapilagsmanin arttigi géze c¢arpmaktadir (Sekil 12). 1950°1i yillara gelindiginde ise
Tasra’dan Istanbul’a gd¢ dalgasi ve buna miitakip yasanan 6-7 Eyliil olaylari
sonucunda Istanbul’'un demografik yapisinda ciddi degisimler yasanmustir. Bu
degisimlere Yeldegirmeni 6zelinde bakildiginda, Rumlardan kalan bu miilkleri satin
alan Haydarpasa ilave Liman insaatinda calisan gd¢men ailelerin Yeldegirmeni’nde

demografik bir kirilmaya neden oldugu sdylenebilir (Gececi, 2019).

Sekil 12: Pervititch Haritasi’nda Yeldegirmeni’nin konumu (Url-4).

2000 y1l1 sonrasinda ise Yeldegirmeni Mahallesi bagka bir degisimin esigine gelmistir.
Mabhalle; Anadoluray, Marmaray, Haydarpasa Port, Kadikoy Meydani, Moda Dolgu
Alan ve Fikirtepe kentsel doniisiim projeleri ile bir istasyon ve gecis giizergahi halini

almistir (Arisoy, 2014; Duygun ve Kogyigit, 2021).

Mahalleyle ilgili deginilmesi gereken bir baska konu ise CEKUL Vakfi
danigsmanliginda yiiriitiilen “Yeldegirmeni Canlandirma Projesi’dir. Proje kapsaminda
alanda gergeklesen ya da gerceklesecek olan biiyiik dlgekte projelere karsin yerlesimin
tarihi, fiziksel ve sosyal dokusunun korunarak siirdiiriilebilir bir canlanmanin

saglanmasina yonelik proje ve uygulamalarin hayata gegirilmesi amaglanmistir. Ancak
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proje kapsaminda yapilacak iyilestirme ve yenilestirme caligsmalarinin akabinde
miilklerin el degistirmesi ya da gergeklesecek kira artislar1 sonucunda mevcut
kullanicilarin mahalleyi terk etmesi gibi ihtimaller oldugundan proje “Soylulastirma”

riski bakimindan oldukga tartisilmistir (Ozdeniz, 2015).

2000’11 yillarda gerceklesen tiim bu projeler neticesinde adeta bir transfer merkezine
dontigen bolge, 2010°da sanat atdlyelerinin mahalleye girisi ile baglayan ve 2014’te
gozle goriiliir sekilde artan kafeler ile ticari dokusunda bir degisim yasamistir. 1950-
1970 arasinda Kadikoy-Uskiidar tramvay hatti olarak kullanilan, o donemlerde balikgi,
bakkal, manav, firin, tuhafiye, terzi, tesisat¢i, meyhane, kahvehane gibi ¢esitli aktivite
mekanlarini barindiran Karakolhane Caddesi, 2014’ten itibaren kafelerin Oncelikli
olarak konumlandig1 bir aks olmustur (Atilgan, 2017). 1950’lerde Duatepe ve izzettin
Sokak arasindaki ¢ars1 izi gliniimiizde Karakolhane Caddesi’ne kaymis, degisen yasam
tarzi ile gelen veyahut degisen/donilisen aktivite mekanlar1 bu aksta yer se¢mis ve
caddeye baglanan diger sokaklar boyunca yayilim gostermistir. Mural Istanbul

kapsaminda yapilan duvar resimleri de alanin gorsel kimligine katki sunmus, aktivite

mekanlari igin bir ¢ekicilik unsuru haline gelmistir (Duygun ve Kogyigit, 2021) (Sekil
13).

Sekil 13: Calisma alanindaki baz1 aktivite mekanlarindan goriintiiler (Tez yazari,
24.04.22 tarihli fotograf arsivi).
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Canlandirma siireglerinin bir sonucu olarak, yeni kiiltlirel orta sinif (sanatgilar, galeri
sahipleri, sanat yonetmenleri, gazeteciler, Erasmus 6grencileri, liniversite dgretim
gorevlileri vb.) ikamet yeri olarak bu bolgeyi tercih etmistir. Bu yeni sakinlerden
bazilar1 kendi islerini de kurmus (kafe, sanat stiidyolari, el isi diikkanlar1 gibi), boylece
mahallenin daha Once is¢i sinifi ve alt orta siniftan olusan niifusuna iist orta siif da
dahil olmustur. Merkezi konumu (vapur iskelelerine, Marmaray, Metro, Metrobiis
hatlarina yakinlik vb.), tarihi degeri ve ilge geneline nazaran gorece diisiik kira bedeli
g6z Oniine alindiginda Rasimpasa, yerel ve uluslararasi sakinler ile ziyaretgiler i¢in

cazip bir konum haline gelmistir (Durgun, 2021).

4.2 Rasimpasa’daki Aktivite Mekanlarinin Konum Bazh Sosyal Ag Analizleri

Rasimpasa’daki aktivite mekanlarina iliskin konum bazli sosyal ag analizleri; veri
temini i¢in kullanilacak ideal ara¢ ve veri tiirliniin belirlenmesinin ardindan
kullaniminda karar kiliman Foursquare arayiizii iizerinden verilerin indirilmesi,

dogrulanmasi, verilerin gorsellestirilmesi ve yorumlanmasi stireclerini igermektedir.

4.2.1 Kullanilacak aracin ve veri tiiriiniin belirlenmesi

Bu caligmada kullanicilarin, sehrin sosyo-mekansal yapisiyla kurdugu iliskinin
topolojik veriler ve konum bazli sosyal ag verileri ile aktivite mekanlari {izerinden
incelenmesi amaglanmaktadir. Bu amag¢ dogrultusunda, veri temini i¢in segilecek
sosyal agin, kentsel aktivite mekanlarini tiirlerine gore (venue categories) filtre
edebilmesi, aktivite mekanlarinin ozellikleri ve kullanici-mekan arasindaki iliskinin

incelenmesine imkan tanimasi gerekmektedir.

Bu baglamda sosyal medyalar kullanim amaci itibariyle siniflandirildiginda konum,
mekan ve mekana dair odagi sebebiyle Foursquare ve Google Places uygulamalari 6ne
cikmaktadir. Foursquare uygulamasi arastirmacilara aktivite mekan: konumu, mekan
kategorileri ve alt kategorileri yaninda aktivite mekanlarina ait ¢aligma saatleri,
popiiler saatler, fiyatlar, mekanla ilgili tavsiyeler, begeniler, diger sosyal medya
baglantilari (facebook, twitter, instagram), mekandan paylasilan fotograflar, popiilarite
verileri ve mekanla ilgili etiketler gibi yogun bir veri igerigi sunmaktadir (Url-5).
Veri temini agisindan sundugu kolayliklar benzer olmasina ragmen (Bkz. Boliim 2)
aktivite mekanlarini kategorilere gore filtreleme imkani ve sundugu zengin veri igerigi

g6z Oniine alindiginda kullanicilarin aktivite mekanlariyla ilgili algilarini (Quercia,
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2016) ve tercihlerini (Agryzkov ve dig., 2016) degerlendirebilen Foursquare

uygulamasinin kullanilmasinda karar kilinmistir.

Foursquare kullanici profili %80’i 25-54 yas grubunda (%251 25-34 yas, %30’u 35-
44 vyas ve %25’1t 45-54 yas grubu), %65°1 kadin kullanicilardan olusan geng
profesyonellerdir. Istanbul; sirasiyla Waterloo, Jakarta, Kuala Lumpur, Seattle,
Bangkok, Singapur ve Newyork’tan sonra diinyada en ¢ok Foursquare verisinin

tiretildigi 8. Sehirdir (Url-6).

Ayrica Kadikdy’iin Foursquare tarafindan Istanbul’da en ¢ok yerbildirimi yapilan
ikinci mekan olarak agiklanmasimin (Foursquare, 2016), calismaya veri hacmi ve

cesitliligi bakimindan katki saglayacagi diisiiniilmektedir .

Foursquare aktivite mekanlarini 6nceden tanimlanmis 10 ana kategori ve onlarin alt
kategorilerine gore siniflandirmistir. Bu smiflandirmadaki ana kategoriler: Yeme-
igme, Sanat-eglence, okul-tiniversite, etkinlik, gece hayati, dis mekan-rekreasyon,

konut, aligveris-servis, seyahat-ulasim ve diger kategorileridir (Url-3).

Tez calismasinda aktif arazi kullanimlarinin sehirdeki dogal hareketi tahmin etmede
daha basarili oldugunu ortaya koyan Shen ve Kariminin (2016) ¢aligmasinda yaptig1
simiflandirma ile paralellik gosterecek sekilde mekanin aktif kullanimin1 gerektiren
yeme-igme, aligverig-servis, dis mekan-rekreasyon, sanat-eglence ve gece hayati

kategorilerine gore filtreleme yapilmistir.

Mekanlarm popiilerliginin incelenmesi i¢in ise alandaki tiim aktiviteler tizerinden en
cok tercih edilenlerin listesini veren Foursquare Sehir Rehberinden yararlanilmistir.
Foursquare Sehir Rehberi listesi, kullanicilar tarafindan iiretilen veriler ile
belirlenmektedir. Mekanlar arasinda en ¢ok tercih edilenin 10 puan ile
degerlendirildigi listenin hazirlanmasinda kullanilan parametreler; kullanicilar
tarafindan mekanla ilgili yapilan geri bildirimler ve dogrulanmis yerbildirimi

verileridir.

4.2.2 Foursquare arayiizii iizerinden verilerin indirilmesi ve dogrulanmasi

Foursquare araylizii lizerinden veri indirme ve dogrulama islemi, ¢esitli kaynaklardan
veri elde etmek icin yaygin olarak kullanilan ¢ikarma (extract), doniistiirme
(transform), yiikleme (load) adimlarin1 (ETL) iceren ardistk diizende
gerceklestirilmigtir (Sekil 14).
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Cikarma (Extract) Déniistiirme (Transform) Yiikleme (Load)

o %

Sekil 14: Foursquare arayiizii izerinden veri indirilmesi ve dogrulanma siireci.

Bu metodoloji iizerinden, ilk basamak olan ‘veri ¢ikarma’ (extract) asamasinda
Foursquare/gelistirici girisiyle yeni proje yarat ve arayiiz (API) anahtari olustur
adimlar ile arayiiz kullanima hazir hale gelmistir. Mekan (POI) sorgulama ekraninda
Yeldegirmeni’nin konum bilgileri (enlem-boylam) girilerek aktivite mekan “kategori
ad1” lizerinden istenen kategorilerde sorgulama gercgeklestirilmistir. Sorgulamanin
gerceklestirildigi kategoriler; yeme-igme, alisveris-servis, dis mekan-rekreasyon,
sanat-eglence ve gece hayati’dir. Bu sorgulama sonucunda aktivite mekanlarina ait
mekan kimligi (id), mekanin adi, koordinatlari, adresi, dahil oldugu kategori, alt
kategori ve iligkili oldugu mekanlar gibi veriler elde edilmistir. Foursquare’in temel
ozellikler olarak adlandirdigi bu liste haricinde 6deme planlarmna gore aktivite
mekanlarina ait ¢aligma saatleri, popiiler saatler, fiyatlar, tavsiyeler, begeniler, diger
sosyal medya baglantilar1 (facebook, twitter, instagram), mekandan paylasilan
fotograflar, popiilarite verileri ve mekanla ilgili etiketler gibi zengin igeriklere de
erigilebilmektedir (https://developer.foursquare.com/docs/places-data-schema). Pyton
dili kullanilarak json formatinda veriler elde edilmistir. Bu dil haricinde arayiiz
tizerinden veri temininde C, C#, C++, Clojure, Go, HTTP, Java, JavaScript, Kotlin,
Node, Objective-C, OCaml, PHP, PowerShell, R,Ruby, Shell, Swift programlama
dilleri de kullanmilabilmektedir. Aktivite mekanlarinin popiilerliginin aragtirilmasi
amaciyla Foursquare Sehir Rehberinde Rasimpasa Mahallesinin lokasyonu belirtilerek
en cok tercih edilen mekénlara gore arama yapilmistir. Bu arama sonucunda en ¢ok
tercih edilen ilk 90 mekani igeren bir liste elde edilmistir. Bu listede en fazla puana

sahip aktivite mekan 9,3 puan alirken liste 7,8 puan ile sonlanmustir.

Veri doniistiirme (transform) adiminda Foursquare arayiiz {izerinden json formatinda
elde edilen veriler Excel formatina ¢evrilmistir. Yapilan veri doniistiirme; kategorilere
gore filtreleme, verilerin siralanmasi, birlestirilmesi, aktivite mekanlarina ait kimlik
(id) ve mekan adma dayali sorgulamalarda bos (null) ve yinelenen veri setlerinin

temizlenmesiyle veri dogrulama islemlerini igermis, cografi ortamda kullanilacak
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veriler shapefile’a dontistiiriilmiistiir. Boylece veriler gorsellestirme ve veri analizinin

gerceklesecegi yiikkleme (load) igin hazir hale gelmistir.

4.2.3 Verilerin gorsellestirilmesi ve yorumlanmasi

Aktivite mekanlarinin tiirlerine gore dagilimi incelendiginde alandaki 1452 mekandan
%46’sinin aligveris-servis (673 adet), %39’unun (565 adet) yeme-igme, %10 unun
(148 adet) sanat eglence, %3’ liniin (40 adet) gece hayati ve %2’sinin (26 adet) dis

mekan-rekreasyon kategorisine kayitli mekanlar oldugu goriilmektedir (Cizelge 1).

Cizelge 1: Kategorilerine gore aktivite mekan sayilari.

Aktivite Mekanlari Mekan Sayisi Yiizdelik Dagilim
Yeme-igme Mekani 565 %39
Aligverig-Servis Mekani 673 %46
Dis Mekan-Rekreasyon 26 %2
Sanat-Eglence Mekani 148 %10
Gece Hayat1 Mekani 40 %3
Toplam Aktivite Mekani 1452 %100

En fazla sayida aktivite mekani, Sogiitliicesme Caddesi’nin alan sinirini olusturan
bolimiinde (151 adet-toplam aktivite mekaninin ~%10°u), Karakolhane Caddesi (116
adet, toplam aktivite mekaninin ~%8’i), Misak-1 Milli Sokak (114 adet, toplam aktivite
mekaninin ~%8’i) ve Halitaga Caddesi’nde (81 adet toplam aktivite mekaninin

~%06’s1) bulunmaktadir.

Her aktivite tiiriinden mekan1 barindiran sokaklar ise Uzunhafiz Sokak, Izzettin Sokak,
Karakolhane Caddesi ve Misak-1 Milli Sokak’tir. Sokaklarin %44’iinde aligveris-

servis, yine %44’inde yeme-igme ve %2’sinde sanat-eglence baskin aktivite tliriidiir.

Yeme-igme mekanlariin alandaki dagilimi incelendiginde bu mekanlarin en yogun
olarak sirasiyla Karakolhane Caddesi (66 adet, alandaki yeme-igme mekanlarinin
~%12’si), Misak-i Milli Caddesi (44 adet, alandaki yeme-igme mekanlarinin ~%8’1)
ve Sogiitlii Cesme Caddesi’nin alanin dis tarafindaki bolimiinde (39 adet, alandaki

yeme-igme mekanlarinin ~%7’si) yogunlukta oldugu goriilmektedir.

Ayrilik Cesmesi, Tagkoprii Sokak, Siileyman Bey Sokak, Talat Bey ve Akif Bey Sokak

ise yeme-igme mekanlariin bulunmadigi sokaklardir (Sekil 15).
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Aynlik Cesmesi
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Z&,

Sekil 15: Yeme-icme mekanlarinin dagilimai.

Aligveris-servis mekanlarinin en fazla bulundugu sokaklar sirasiyla Sogiitliicesme
Caddesi’nin alanin dis tarafinda kalan bolimi (104 adet, alandaki aligveris-servis
mekanlarinin  ~%15’1), Halitaga Caddesi (44 adet, alandaki aligverig-servis
mekanlarimin  ~%7’si) ve Rihtim Caddesi’dir (53, alandaki aligveris-servis

mekanlarmin ~%8’1).

Aligveris-servis mekaninin bulunmadigi tek sokak ise Esrefoglu’dur (Sekil 16).

Aynlik Cesmesi
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Sekil 16: Alisveris-servis mekanlarinin dagilima.
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Di1s mekan-rekreasyon alanlarinin en fazla sayida bulundugu sokak Sahil Yolu’dur (4

adet, alandaki dis mekan-rekreasyon alanlarinin ~%15°1) (Sekil 17).

Ayrilik Cesmesi
PN
HAYDARPASA . \\
GARI - \ ACIBADEM
~ ® )
\
¢ \
® o
° 7% ™
e o \
5 ) 5
\ - ® \
Rihtim 4 o \
Caddesi ..\ et t N
MARMARA  Kadikéy d ° o N
DENizi Sahili | ° ” ° \
0 2 s =USRIMCRSES ° \
® ) / o ] \
= N\
SMANAG/ N\
OSMANAGA @a/z %
] S
///6
=
T
’
0 500 m

Sekil 17: Dis mekan-rekreasyon mekanlarinin dagilimu.

Sanat-eglence alanlar1 kategorisine ait mekanlarin yogunlukta oldugu sokaklar ise
sirastyla Uzunhafiz (16 adet, alandaki sanat-eglence mekanlarinin ~%11°1), Misak-1
Milli (15 adet, alandaki sanat-eglence mekanlarinin ~%10°u ) ve Iskele Sokak tir (11

adet, alandaki sanat-eglence mekanlarinin ~%7°’si) (Sekil 18).

43



Aynlik Cesmesi
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Sekil 18: Sanat-eglence mekanlariin dagilimu.

Gece hayatt mekanlart en fazla sirasiyla Misak-1 Milli (14 adet, alandaki gece hayati

mekanlarinin ~%35°1), Izzettin Sokak (4 adet, alandaki gece hayat: mekanlarinin

~%10’u) ve Karakolhane Caddesinde (2 adet, alandaki gece hayati mekanlarmin
~%)5°1) konumlanmistir (Sekil 19).

Ayrihk Cesmesi

HAYDARPASA
GARI ACIBADEM
Rihtim
Caddesi . (... Karakolhane
i : Caddest
Izzettin xcond
Sokak ..\
MARMARA
DENIZi Tayyareci Sam

TN

- Q.

SRk (il & a OSMANAGA

Sekil 19: Gece hayat1 mekanlarinin dagilimi.
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Alanda en ¢ok tercih edilen ve popiiler olarak nitelendirilebilecek mekanlar, yogun
olarak Karakolhane Caddesi (15 adet, alandaki popiiler mekanlarin ~%17’si), Duatepe
Sokak (12 adet, alandaki popiiler mekanlarm ~%13’ii), Iskele Sokak (7 adet, alandaki
popiiler mekanlarin ~%7’si) ve Uzunhafiz Sokak’ta (7 adet, alandaki popiiler
mekanlarin ~%7’si) bulunmaktadir (Sekil 20).

Ayrilik Cesmesi
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GARI ACIBADEM

iskele

Sokak . ...l Duatepe
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0 500 m
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Sekil 20: En ¢ok tercih edilen mekanlarin dagilimu.
4.3 Rasimpasa’daki Aktivite Mekanlarinda Kiimelenme Analizi

Sentaktik analizlerle aktivite mekanlar1 kiimelenmesi arasinda iliski kurmadan 6nce
aktivite mekanlariin ¢alisma alanindaki dagilimi yakindan incelenmelidir. Mekansal
otokorelasyon yontemlerinden Moran’s-I 6l¢timii ile aktivite mekanlarinin dagiliminin
kiimelenme gosterip gostermedigi arastirilmistir. Moran’s I kiiresel otokorelasyon,
verilerin konumu ve niteliklerine dayali olarak bir veri setinin genel mekansal
benzerliginin analiz edildigi ¢ikarimsal istatistiki bir yaklagimdir (Moran, 1950). Bir
dagilimin kiimelenmis, dagilmis veya rastgele olup olmadigini degerlendirir; Moran’s
I indeksi, bir Z skoru ve p degeri hesaplar. Bu analizde | indeksi, verinin 6znitelik
ortalamasindan ne derecede sapttigini hesaplar. I degeri -1 ise veriler mekanla negatif
otokorelasyon, 0 ise mekanda rastgele bir dagilim, +1 ise veriler anlamli bir yakinlik
yani kiimelenme gostermektedir (Zhou ve Lin, 2008). Diisiik p degeri ve pozitif z

skoru Moran’s I indeksinin anlamli oldugunu, yliksek p degeri ve negatif z puani
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indeksin Onemsiz oldugunu belirtmektedir (Bhunia ve dig., 2013).Yeme-igme
mekanlarinin Moran’s [ 6l¢limiine gore [ degeri 0,967°dir. 1’e yaklasan bu deger yeme-

igme mekanlariin ¢alisma alaninda kiimelenme egiliminde oldugunu gdstermektedir
(Sekil 21).

Onem Diizeyi Kritik Deger

(p-degeri) (z-skoru)
001 <238
0.05 £ ~2.58 - -1.96
010 1.96 - -1.65

- ~1.65 - 165
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0.05 X
o
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»>2.58
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Sekil 21: Yeme-igme mekanlarina ait Moran's I 6l¢iimii (solda) ve yogunluk haritast
(sagda).

Aktivite mekanlarinin sayica yogunlastigi alanlarin gorsellestirilmesinde yararli bir
enterpolasyon teknigi olan yogunluk/is1 haritasinda (heat map), kirmizi renk
skalasinda (beyaz-bordo) bordo renk aktivite mekanlarnin sayica yogun olarak

bulundugu konumlar1 isaret etmektedir.

Yogunluk haritasina gore; caligma alanindaki yeme-igme mekanlari Karakolhane
Caddesi’nin Duatepe Sokak ile Yesilay Sokak arasinda kalan bolimi (1) ile
Karakolhane Caddesi’nin Misak-1 Milli Caddesi ile kesisiminde (2) ve Sogiitlii Cesme
Caddesi’nin Elmali Cesme Sokak kavusumunda (3) sayica yogunluk gostermektedir
(Sekil 21).

Aligveris-servis mekanlarinin indeks degeri 0,592 olarak hesaplanmistir. Aligveris-
servis mekanlarinin ¢aligma alanindaki dagilimlarinda da kiimelenme goriilmektedir

(Sekil 22).

Aligverig-servis mekanlar1 Sogiitlii Cesme Caddesi’nde (1) yogunlasmaktadir (Sekil
22).
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Sekil 22: Aligveris-servis mekanlarina ait Moran's I 6l¢iimii (solda) ve yogunluk
haritasi (sagda).

Dis mekan-rekreasyon alanlarmin konumsal otokorelasyon degeri 0,650°dir. Dis

mekan-rekreasyon aktiviteleri de ¢aligma alaninda yi1gilma géstermektedir (Sekil 23).
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Sekil 23: Dis mekan-rekreasyon mekanlarina ait Moran's I 6l¢timii (solda) ve
yogunluk haritas (sagda).

D1s mekan-rekreasyon mekanlar1 Halitaga Caddesi’nde (1) yogunlagmaktadir (Sekil
23).

Sanat-eglence kategorisindeki mekanlar i¢in indeks degeri 0,258 olarak

hesaplanmistir. Bu mekanlar da ¢alisma alaninda yigilma gostermektedir (Sekil 24).
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Sekil 24: Sanat-eglence mekanlaria ait Moran's I 6l¢iimii (solda) ve yogunluk

haritasi (sagda).

Sanat-eglence mekanlarinin Uzunhafiz Sokak ile Duatepe Sokak arasinda kalan yap1

adasinin Karakolhane Caddesi'ne bakan béliimiinde (1), Iskele Sokak girisinde

(Rihtim yonii), Sogiitli Cesme Caddesi’nin Siftah Sokak ile Yavuztiirk Sokak arasinda
kalan kisminda (3) ve Misak-1 Milli Caddesi’nde (4) yogunlastigi goriilmektedir (Sekil

24).

Gece hayatt mekanlarinin otokorelasyon dl¢timiine gore indeks degeri 0,330’dur. Gece

hayati mekanlar1 da alanda analiz edilen tiim mekanlar gibi kiimelenme gostermektedir

Sekil 25).
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Sekil 25: Gece hayatt mekanlarina ait Moran's I 6l¢iimii (solda) ve yogunluk haritasi

(sagda).

Yogunluk haritasina gore gece hayatt mekanlarinin Misak-1 Milli Sokak girisinde

(Rihtim yonii) (1) yogunlastigi gézlenmektedir (Sekil 25).
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Son olarak en cok tercih edilen, en popiiler aktivite mekanlarinin konumsal
otokorelasyon degerinin incelemesinde indeks degeri -0,03 bulunmustur. Bu da en ¢ok

tercih edilen alanlarin mekéanda rastgele dagildigin1 gostermektedir (Sekil 26).
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Sekil 26: En cok tercih edilen mekanlara ait Moran's I 6l¢iimii. (solda) ve yogunluk
haritas1 (sagda).
En ¢ok tercih edilen mekanlar yogun olarak Karakolhane Caddesi ile Uzun Hafiz

Sokak kesisiminde (1) yer almaktadir (Sekil 26).

Moran’s [ Ol¢limii aktivite mekanlarinin calisma alanindaki dagilim egilimlerini
belirlese de bu mekanlarin entegrasyon ve tercih degerleriyle arasindaki iliskiyi

anlamada yardimci olmamaktadir.

4.4 Rasimpasa Mahallesi’nin Mekan Dizim Analizleri

Calisma alanmin sentaktik analizleri DepthmapX programi kullanilarak oncelikle
aksiyel haritanin ¢izilmesi ve ardindan segment haritasinin {retilmesi ile
gerceklesmistir. Sonrasinda yapilan acgisal entegrasyon ve tercih analizleri ile alanin

erisilebilirligi yorumlanmugtir.

4.4.1 Aksiyel haritadan segment haritasinin iiretilmesi

Calisma alaninin sentaktik analizlerinin yapilmasinda DepthmapX programi
kullanilmistir. Bu programda sentaktik analizler yapilmadan 6nce alaninin aksiyel
haritasinin ¢izilmesi gerekmektedir. Bu harita Autocad Programi ile ¢izilip
Depthmap’e aktarilmistir. Aksiyel harita, bireyin goriis dogrultusunu temsil

etmektedir. Her aksin temsil ettigi bu dogrultular, miimkiin olabilecek en uzun gizgiyle
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bir engele carpana dek ¢izilmistir. Sentaktik analizler sirasinda hatalardan
kacinabilmek (edge effect) adina aksiyel harita ¢alisma alaninin sinirindan genis
olacak sekilde olusturulmustur (Sekil 27). Aksiyel haritalarin agisal analizler igin
elverisli olmamasi sebebiyle Depthmap ile segment haritasi tiretilmistir. Segmentler,
acisal hesabin daha dogru yapilabilmesi i¢in akslarin birbirleriyle kesistikleri
noktalardan boliinmeleriyle olusturulur. Ulagilmas: gereken iki nokta arasinda

yapilmasi gerekli olan minimum doniis sayisin1 hesaplar (Turner, 2007).

MARMARA
DENIZi I I

=

0 1000 m

Sekil 27: Caligsma alaninin aksiyel haritast.
4.4.2 Acisal entegrasyon ve tercih analizlerinin yapilmasi

Entegrasyon ve tercih analizleri kisa mesafe hesabina dayanmaktadir. Bireyin gercek
diinyadaki hareketine daha yakin oldugu diistiniildiigiinden, bu hesaplar agisal
entegrasyon ve tercih analizleri tizerinden yapilmistir. Bu analiz, en kisa yol hesabinda
segmentler arasi gegisteki a¢1 degisimini hesaba katar (Hillier ve lida, 2005).
Entegrasyon analizi ile yol ag1 icindeki bir sokagin digerlerine ne kadar uzakta
bulundugu ve dahil oldugu yol agindaki sokaklarla ne derecede biitiinlestigi
Olctilmiistiir.

Segmentlerin aldiklar1 degerler kirmizidan maviye dogru giden bir skala ile ifade
edilmektedir. Sicak renkler 1yi entegre olmus segmentleri gosterirken, soguk renklere

yaklastikca akslarin sistemle biitiinlesmedigi ifade edilmektedir.
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Entegrasyon analizi sonuglarina gore ¢aligma alani sinirlari iginde, entegrasyon degeri
en yiiksek yollar; Halitaga Caddesi (Rn=1,2044), Sogiitligesme Caddesi (Rn=1,0115)
ve Kadikdy Sahil’dir (Rn=0,619361) (Sekil 28).

Sokaklarin entegrasyon degeri ve yaya hareketliligi arasinda yiiksek bir korelasyon
oldugu varsayimina dayanarak aktivite mekanlarimin bu yollarda yogunlasacag:
ongoriilmektedir. Ayrica dogal hareket teorisine gore, yaya hareketliliginin fazla
oldugu bu yollarda ticari islevlerin konumlanacagi1 varsayilmaktadir (Hillier ve dig.,

1993).
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Sekil 28: Ac¢isal entegrasyon analizi (Rn).

Tercih analizi ise yol agindaki bir sokagin kisa yol olarak kullanilabilme potansiyelini
tanimlamaktadir. Sicak renkler en ¢ok tercih edilen segmentleri gdsterirken; soguk
renklere yaklastikca akslarin tercih edilme degerleri azalir. Analiz sonuglarina gore;
Karakolhane Caddesi (Rn=1,2043), Sogiitliicesme Caddesi (Rn=1,3162), Bayramyeri
Sokak (Rn=1,1793), Uzunhafiz Sokak (Rn=1,1300) ve Recaizade Sokak (Rn=1,1116),

kullanicilar tarafindan kisa yol olarak en ¢ok tercih edilen sokaklardir (Sekil 29).
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Sekil 29: Acisal tercih analizi (Rn).

4.5 Rasimpasa’daki Kentsel Aktivite Mekanlari ile Topolojik Yap1 Arasindaki

Mliskinin Incelenmesi - Korelasyon analizi

Aktivite mekanlarmin Moran’s-l Ol¢limiiyle mekénda kiimelenme egiliminde
olduklar1 belirlenmistir. Sonrasinda aktivite mekan sayisi, aktivite tiirleri ve mekan
popiilerligi ile erisilebilirlik olgiitii olan entegrasyon ve tercih degerleri arasindaki
ilskiyi anlayabilmek amaciyla bir veri seti olusturulmustur. Bu veri setinde sokak
isimleri, her sokagin sahip oldugu entegrasyon ve tercih degerleri ile o sokaktaki;
toplam aktivite mekani, farkl: tiir aktivite mekani, yeme-igme mekani, aligverig-servis
mekani, dig mekan-rekreasyon mekani, sanat-eglence mekani, gece hayati mekani ve
en ¢ok tercih edilen mekan sayilari ile eslestirilmistir. Entegrasyon ve tercih
degerleriyle aktivite mekanlarina iliskin veriler arasindaki iliski SPSS uygulamasinda

korelasyon analizi ile incelenmistir.

Korelasyon; iki degisken arasindaki iliski biyiikliigii ve yoniiyle ilgili 6l¢iim yapmay1
saglayan bir yontemdir. Korelasyon testi, korelasyon katsayisi r degerine bakarak iki

degisken arasindaki bagimliligi bulmay1 amaglamaktadir (Pearson, 1895) (3):
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e X —X).(vi—y)
V& =% (i —9)?

(©)
Verilerin bu tez calismasinda da oldugu lizere normal dagilim gostermedigi
durumlarda degiskenler arasindaki iligkinin belirlenmesinde Pearson Carpim Moment
Korelasyonu Katsayisi’ndan 6zellesmis bir istatiki 6l¢li olan Spearman Siralama
Korelasyonu (Spearman rho) kullanilmaktadir. Formiilde; D: X ve Y degiskenlerinin
siralamalart arasindaki fark, n:6rneklemin biiyiikligiidiir.
6y D’

S

n(n2 —l)

(4)
+1 ile -1 arasinda degerler alan korelasyon katsayisi, 0 oldugu taktirde degiskenler
arasinda bir iligki yoktur. r degerinin +1 olusu bu degiskenler arasindaki giiglii pozitif
iliskiyi; -1 olusu ise giiglii negatif iligkiyi ifade eder. Korelasyon katsayisi degiskenler
arasindaki neden-sonug iliskisini dl¢iimleyemez: X, Y’yi ya da Y, X’i etkiliyor
olabilir; X-Y arasinda neden-sonug¢ iligkisi olmayabilir; X-Y iligkisine diger

degiskenlerin etkisi de muhtemeldir.

Korelasyon analizine gore; entegrasyon degerinin (Rn) toplam aktivite mekani, yeme-
icme, aligveris-Servis, gece hayati, sanat eglence, digs-mekan rekreasyon, en ¢ok tercih
edilen mekan sayilari ile farkli tiir aktivite mekan sayis1 degiskenleri ile yerel (R=500,
1000, 2500) ve global dlgekte (R=n) pozitif ve anlamli bir iligki gosterdigi dl¢iilmiistiir
(Cizelge 2).

Entegrasyon degeri (Rn); yeme-igme mekan1 (r=0,316, p<0,05), gece hayatt mekani
(r=0,287, p<0,05) ve en ¢ok tercih edilen mekan sayilar1 (r=0,293, p<0,05) ile zayif
bir iligski gostermektedir. Toplam aktivite mekani (r=0,456, p<0,01), aligveris-Servis
mekan1 (r=0,462, p<0,01), sanat-eglence mekani1 (r=0,486, p<0,01), dis mekan-
rekreasyon (1=0,486, p<0,01) ve farkl: tiir aktivite mekan sayilariyla (r=0,456, p<0,01)

ise entegrasyon (Rn) arasinda orta derecede bir korelasyon mevcuttur (Cizelge 2).
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Cizelge 2: Entegrasyon degerleri ile aktivite mekanlarina ait parametreler arasindaki
iligki (Spearman korelasyon analizi).

Std.

Ortalama Sapma Degiskenler 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11
1 0,808 0,285 Entegrasyon R 500 m 1
2 0,771 0,286 Entegrasyon R 1000 m ,700** 1
3 0,718 0,297 Entegrasyon R 2500 m  ,433** ,805** 1
4 0,714 0,298 Entegrasyon Rn A42%* B5** Q28** 1
5 26,89 31,892  Toplam Aktivite Mekam ~,430%* ,474** 384** A56** 1
6 10,46 13,454 Yeme-igme Mekant A421%* 337* 260 ,316*,914** 1
7 12,46 17,665 Aliveris-Servis Mekan1 ~ ,384** 471** 366** ,446** 947** 770** 1
8 0,48 2,007 Gece Hayatt Mekant 155 ,287* 228 ,287* ,436** ,474** ,313* 1
9 2,74 3,338 Sanat-Eglence Mekan1 ~ ,529** 488** 433** 462** 801** ,699** 739** 331* 1
10 0,74 1,049  Dis Mekan-Rekreasyon ,262 A76** 408** 486** 513** A407** 428** 317* 442** 1
11 163 2,896 En Cok Tercih Edilen Mekan ,315* ,296* 211 ,293* 650** ,650** 575** 351** 672** 311* 1

12 322 0,984 Farkli Tiir Aktivite Sayis1 ,290* ,436** ,406** ,456** ,734** 667**,637** 543** 676** ,778** 519**
Not: N=54, Entegrasyon ve tercih analizinde R=500, 1000, 2500, n degerleri yaricap bildirmektedir.
** P<0,01, * P<0,05.

Tercih degerininin toplam aktivite mekani, yeme-i¢me, aligveris-servis, gece hayati,
sanat eglence, dis-mekan rekreasyon, en ¢ok tercih edilen mekan ve farkl tiir aktivite
mekan sayis1 degiskenleri ile yerel (R=500, 1000, 2500) ve global olgekte (R=n)

pozitif ve anlamli bir iliskisi oldugu bulunmustur (Cizelge 3).

Tercih (Rn) degeri, gece hayatt mekani sayisi ile zayif korelasyon gosterirken (r=0,29,
p<0,05); yeme-igme (r=0,539, p<0,01) ve dis mekan-rekreasyon (r=0,41, p<0,01), en
¢ok tercih edilen mekan (r=0,521, p<0,01) ve farkli tiir aktivite mekan sayilari
(r=0,522, p<0,01) ile orta siddette korelasyon gostermektedir. Tercih degeri (Rn) ile
toplam aktivite mekani1 sayis1 (r=0,649, p<0,01), alisveris-servis mekan (r=0,678,
p<0,01), sanat-eglence mekani (r=0,61, p<0,01) sayilar1 arasinda ise gii¢lii pozitif bir
iliski vardir (Cizelge 3).

Cizelge 3: Tercih degerleri ile aktivite mekanlarina ait parametreler arasindaki iliski
(Spearman korelasyon analizi).

Std.

Ortalama Sapma Degiskenler 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11
1 0,808 0,285 Tercih R 500 m 1
2 0,771 0,286 Tercih R 1000 m ,896** 1
3 0,718 0,297 Tercih R 2500 m ,816** 973** 1
4 0,714 0,298 Tercih Rn ,811** 969** 999** 1
5 26,89 31,892  Toplam Aktivite Mekan1 ~ ,501** ,663** ,652** ,649** 1
6 10,46 13,454 Yeme-igme Mekant ,500%* 575%* 542** 539** Q14** 1
7 12,46 17,665 Aliverig-Servis Mekani ~ ,479** ,681** 678** ,675** 947** 770** 1
8 0,48 2,007 Gece Hayati Mekam ,258 ,320*% ,296* ,290* ,436** ,474** 313* 1
9 2,74 3,338 Sanat-Eglence Mekan1 ~ ,493** 592** 610** 606** ,801** ,699** ,739** 331* 1
10 0,74 1,049 Dis Mekan-Rekreasyon ,247 ,361** 408** ,410** ,513** 407** A428** 317* 442** 1
11 1,63 2,896 En Cok Tercih Edilen Mekan ,380** ,515** 522** 521** 650** 650** 575%* ,351** 672** 311* 1

12 322 0,984  Farkh Tiir Aktivite Sayis1 ,408** ,509** 525** 522** 734** 667** ,637** 543** ,676** 778** 519**
Not: N=54, Entegrasyon ve tercih analizinde R=500, 1000, 2500, n degerleri yarigap bildirmektedir.
** P<0,01, * P<0,05.

54



Tercih degeri (Rn) ile en yiiksek pozitif iliskili oldugu toplam aktivite mekéani,
aligveris-servis mekani, sanat-eglence mekani ve yeme-igme mekan sayilari arasindaki
iliski serpme diyagramu ile incelendiginde; toplam aktivite mekan1 sayisinin ~%34,
aligveris-servis mekaninin ~%29, sanat-eglence mekaninin %27 ve yeme-igme mekani

sayilarinin ~%23 oraninda tercih degeriyle iliskili oldugu goriilmektedir (Sekil 30).

=-17,73+62,47*x R?=0,340 y=-10,33+31,92*x R*=0,289
120
200
100 *
%‘ 150 . %
4 % w0
b .. 3
% 100 2 60
E 50
= . -
. XY .
of * e 0
,000 1250 ,500 750 1,000 1,250 ,000 230 ,500 750 1,000 1,250
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y=-1,43+5,84*x R?=0,272 y=-5,21+21,95*x R%2=0,236
20
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% 15 . E
g . : .
% 10 g 40 . . .
g . 2
g 5.
3 5
0 : ‘ - * o o . 0

,000 250 ,500 750 1,000 1,250
Tercih Rn
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Sekil 30: Tercih degeri (Rn) ile toplam aktivite mekani, aligveris-servis mekani,
sanat-eglence mekani ve yeme-igme mekan sayilari arasindaki iliski (serpme
diyagrami).

Aktivite mekanlarina ait degiskenler yerel ve global dlgeke entegrasyon ve tercih
degerleriyle pozitif ve anlamli bir iliski i¢indedir. Bu da erisilebilirligin aktivite
mekanlarinin yer se¢imi iizerinde oldukca etkili oldugunu gostermektedir. Tercih
degeri aktivite mekanlarinin yer segimi iizerinde daha yiiksek etkiye sahiptir. Ozellikle
toplam aktivite mekani, aligverig-servis mekani ve yeme-igme mekani sayisinin
entegrasyon ve tercih degerleriyle yiiksek derecede pozitif iliskili oldugu
goriilmektedir. En ¢ok tercih edilen en popiiler mekanlar ise entegrasyon degerinden

bagimsiz olup, tercih degeri yiiksek olan akslarda konumlanmaktadir.
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5. SONUC

Sosyal medyanin ve sanal baglantilarin gelisimi kentsel yasamin mevcut yapisinda
yeni bir interaktif katman yaratmistir. Yeni iletisim araglar1 insanlarin birbirleriyle ve
kentsel alanla olan etkilesim bigimini degistirdikge arastirmalar i¢in yeni metodolojik
yaklasimlarin gelistirilmesi daha da elzem hale gelmektedir. Bu baglamda, kitle
kaynakli veriler konum tabanli servislere dayandigi i¢in sundugu cografi etiket/konum
bilgisi agisindan 6zellikle mekansal ¢alismalar igin olduk¢a degerli bir kaynaktir
(Kitchin ve dig., 2017). Ayn1 zamanda bu verilerin ¢ok boyutlu yapisi, giinceli

yansitabilmesi ve uygun maliyetli olusu calismalar i¢in olduk¢a 6nemlidir.

Kitle kaynakli verilerin sundugu avantajlara ragmen verilerin temsiliyeti ile ilgili
sorunlar ve kentsel aktivite analizinde kullanimlarina dair sistematik bir anlayisin
eksikligi de goriilmektedir. Bu verilerin iyi bir eleme ve siniflandirma asamasindan
sonra, nitel ve nicel bagka yontemlerle entegre edilerek kullanimi siiphesiz daha
saglikli sonuglar verecektir. Tiim bu dezavantajlara ragmen kitle kaynakli verilerin
kentsel aktivitelerin mekansal, zamansal, sosyo-demografik ve algisal 6zelliklerinin
ortaya konmasi i¢in degerli bir kaynak oldugu agiktir. Zira, dijital veri devrimi ¢aginda
kentsel analiz; cografi bilgi sistemi, kentsel ¢aligmalar, veri bilimi ve beseri cografyay1

da iceren veri temelli yeni bir sisteme gegmektedir (Niu ve Silva, 2020).

Bu tez calismasinda; kentsel aktivite mekanlarinin konum bazli sosyal ag verileri ve
Mekan dizim (space syntax) analizleri ile ¢ok boyutlu bir sekilde incelenmesi
amaclanmigstir. Kentsel aktivite mekanlaria ait veriler (konum, tiir, say1, popiilarite)
kullanicinin  kentsel mekéanla kurdugu etkilesimi anlama adina Onemi ve
kullanilabilirligi giderek artan giincel kaynaklardan biri olan Foursquare-Swarm ag
verilerinden temin edilmistir. Bu sayede kullanicinin mekanla ilgili algt ve
tercihlerinin  gbzlemlenmesine imkan taminmustir.  Bu  veriler, mekansal
konfigiirasyonun, yaya hareketliligi ve kentsel aktivitelerin yer segiminde temel bir rol

oynadigina (Hillier ve dig., 1993) dayanan mekan dizim erisilebilirlik analizleri ile
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biitiinclil bir sekilde yorumlanarak, mekansal konfigiirasyonun kullanici algi ve

tercihleri tizerindeki yonlendirici etkisi sorgulanmistir.

Bulgular, dijital iletisim ve mobil cihazlarin etkilerinin giinlik yasamda
gozlemlenebilir olmasina ragmen, fiziksel yakinligin insanlarin sehirle olan
etkilesiminde hala 6nemli bir rol oynadigini1 géstermektedir. Foursquare tarafindan
kaydedilen etkilesimlerin erisilebilir ve ¢okga tercih edilen akslarda arttiginin
goriilmesi mekan dizim (space syntax) analizleri ile agiklanan ‘dogal hareket teorisi’
ongoriilerinin kentsel alt parcalarda da ¢alistigimi gostermektedir. Béylece mekansal
konfigiirasyonun kentsel hareketliligi ve arazi kullanimin1 yonlendirmede énemli bir
itici gii¢c oldugu soylenebilir. Bununla birlikte, dogal hareket teorisinin de iddia ettigi
tizere, daha yiiksek entegrasyon ve tercih degerine sahip sokaklarda yaya
hareketliligini arttiran bir diger etmenin de aktif arazi kullanimini gerektiren iglevlerin

bu akslarda yer se¢cimi oldugu anlasilmaktadir.

Mekan dizim erisilebilirlik analizleri Yeldegirmeni’nin sosyo-mekansal degisimi
baglaminda degerlendirildiginde, yiiksek derecede erisilebilir akslardan olan
Karakolhane Caddesi’nin 6teden beri 6nemli bir aks oldugu goriilmektedir. Degisen
ticari doku, mekansal olarak erisilebilir bir yer se¢mis ve yeme-igme mekanlari bu
aksta konumlanmistir. Bu y18ilma ayni1 ve bagka aktif kullanim gerektiren islevlerin de

yine Karakolhane Caddesi ve baglantili sokaklar segtigini gostermektedir.

Caligma ayrica Foursquare-Swarm verilerini analiz ederken baglama dikkatin 6nemli
oldugunu, verilerin mekanin kendine has sosyo-mekansal Ozelliklerinden
kaynaklaniyor olabilecegini de gostermektedir. Oyle ki sosyal medya verilerine gore
nadir de olsa kimi aktivite mekanlar1 kentsel ag iizerinde kolayca erigilemeyen
alanlarda bulunmaktadir. Arastirma sonuclarima gore yerel erisilebilirlik cografi
etiketli verilerin ¢ok¢a olusturulmasini etkilese de sanal baglantilar, ilgili aktivite
mekani tercih edildiginde insanlar1 daha az erisilebilir alanlara da ¢ekebilmektedir (Hu
ve dig., 2016). Tez calismasinda bu durum o6zellikle popiiler aktivite mekanlarinin
alandaki dagiliminda kendini gostermektedir. Popiiler aktivite mekanlar1 tercih
degerinin yiiksek oldugu sokaklarda konumlanmis olup, diger kullanimlarin aksine,
konumsal otokorelasyon degerine gore alanda rastgele dagilim gostermektedir. Bu
durumda wveri setindeki aykirt degerler de ¢alisma alaninin sosyo-mekansal
etkilesimlerinin potansiyeli hakkinda bir anlayis saglamaktadir. Bu mekénlarin

kendilerine has 6zelliklerinin, yeni bir ¢cergevede daha derin bir bigimde arastirilmast,
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mekanin sahip oldugu ayirici fiziki ve algisal karakterin ortaya konmasi i¢in yararh

olabilir.

Bu c¢alismada; kaldirim genisligi, yesil varligi, trafik ve sucla iliskili giivenlik durumu,
yonlendirici tabela ve isaretlerin bulunmasi, cadde {izeri park yeri varlig1 ve mekansal
estetik 6zellikler gibi sokaklarin kentsel tasarim nitelikleri goz ardi edilerek alandaki
tim sokak ve caddeler tlirdes Ozniteliklerde kabul edilmistir. Calismanin yaya
hareketlerini tesvik eden ve rota se¢imini etkileyen bu tasarim niteliklerinin de dahil
edilerek gelistirilmesi, hareketlilik {izerindeki kentsel tasarim etkisinin de

degerlendirilebilmesinde yardimci olacaktir.

Bu tez calismasinin aktivite mekanlarinin yer secimi, yeni kentsel gelismelerde
kamusal alanlarin en uygun yere konumlandirilmasi, erisilebilirlik sorunu olan
glizergahlarda bulunan arazi kullanimlarina iliskin sorunlar ile kentsel miidahale
stratejilerinin  belirlenmesi  gibi konularda arastirmacilara faydali olacagina
inanilmaktadir. Bu arastirmada ana hatlar1 verilen yontem diger kentsel yerlesimlerde
de kullanilarak elde edilecek sonuglarin karsilastirilmas: konu hakkinda daha fazla
bilgi sunacaktir. Gelecekteki arastirmacilarin, cografi etiketli zamansal arazi kullanim
ve kullanict davranisi verileri ile ayrintili mekansal verileri ya da kullanici demografik
Ozellikleri arasindaki iligkiyi inceleyebilekleri ¢alismalar, konuyu daha da

derinlestirecektir.
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