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OZET

METIN MADENCILiIGIi YONTEMLERI iLE 1991-2021 YILLARI ARASINDA
ZOOTEKNI ALANINDA YAZILAN TEZLERIN INCELENMESI

CAMCI, Fatih
Yiiksek Lisans Tezi, Zootekni Anabilin_l Dali
Tez Danismani: Prof. Dr. Abdullah YESILOVA
Temmuz 2022, 63 sayfa
Bu tez c¢alismasinda, zootekni alaninda 1991-2021 yillar1 arasinda yazilmig
tezlerin metin madenciligi yontemleri ile analiz edilmesi amaglanmistir. Calisma
kapsaminda toplam 1665 tezin Ingilizce dzet kisimlari incelenmistir. Calismanin veri
kaynagini ise yillara gore ayrilmis olan bu tezler olusturmaktadir. Veri kaynagimiz
metinsel yapida oldugu icin analize uygun hale getirmek admna oncelikle gerekli
giirtiltilerden (noktalama isaretleri, sayilar, stopwordsler vb.) temizlenmistir. Python dili
ve kiitliphaneleri ve web tabanli bir yazilim olan Voyant kullanilarak bu tezlerin metin
madenciligi yontemleri ile analizleri yapildiginda her sene alanda yazilan tezlerin farkl
konular iizerinde yogunlastig1 tespit edilmistir. Yillara gore tek tek analizleri yapilan tez
caligmalarinin son olarak hepsini tek bir metinsel veri kaynagi haline getirerek son 30

yilda en ¢ok iizerinde durulan tez ¢alisma konular1 ortaya konmustur.

Anahtar kelimeler: Metin madenciligi, Python, Veri gorsellestirme.






ABSTRACT

INVESTIGATION OF THESIS WRITTEN IN THE FIELD OF
ZOOTECHNICS BETWEEN TEXT MINING METHODS
AND THE YEARS OF 1991-2021

CAMCI, Fatih
M.Sc. Thesis, Department of Animal Science
Supervisor: Prof. Dr. Abdullah YESILOVA
July 2022, 63 pages

In this study, it is aimed to analyze the text mining methods of theses written
between 1991-2021 in the field of zootechnics. Within the scope of the study, the abstracts
of a total of 1665 theses were examined. The data source of the study is these theses,
which are separated by years. Since our data source is in a textual structure, first of all,
necessary noises (punctuation marks, numbers, stopwords, etc.) were cleaned in order to
make it suitable for analysis. When these theses are analyzed with text mining methods
using Python language and libraries, it has been determined that the theses written in the
field every year focus on different topics. Finally, the thesis studies, which were analyzed
one by one according to the years, were brought together as a single textual data source

and the most emphasized thesis studies in the last 30 years were revealed.

Keywords: Natural language processing, Python, Text mining.
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ON SOz
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SIMGELER VE KISALTMALAR

Bu calismada kullanilmis bazi simgeler ve kisaltmalar, agiklamalari ile birlikte asagida

sunulmustur.

Simgeler Aciklama

% Yiizde

°C Santigrat derece
Kisaltmalar Aciklama

NLP Dogal Dil Isleme
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1. GIRIS

Metin madenciligi (text mining) en kisa tarifiyle yapilandirilmamis (unstructured)
veri kaynagi olan metni veri kaynagi olarak alan ve bu kaynaktan 6nceden bilinmeyen,
anlamli ve yapilandirilmig (structured) bilgiler ortaya cikarmaya yarayan bir veri
madenciligi (data mining) alt dalidir. Burada yapilandirilmamis terimi ile kastedilen sey
diger veri setleri gibi elimizde hazir satir ve siitunlara sahip, klasik bir veri tabaninda ya
da tabloda tutulan verinin olmamasidir. Bu anlaml1 bilgilerin elde edilme stireci diger veri
kaynaklart ile kargilagtirildiginda uzun ve zorlu bir siire¢ olarak karsimiza ¢ikmaktadir.

Metin madenciligi, 6zel amaglar i¢in metinden degerli bilgileri ¢ikarmak adina,
metnin analiz edilmesi islemidir (Visa, 2001). Diinyada iiretilen veri miktar1 6nceki yillar
ile kiyas ediliginde hem ¢ok hizli bir sekilde artmakta hem de gesitli hale gelmektedir.
Bugiin hepimiz adeta veri iireten ve paylasan makineler haline geldik. Her giin atilan
milyonlarca tweet, milyarlarca whatsapp mesaji, web sitelerinde paylasilan blog yazilari
ve e-posta gibi ¢esitli kitle iletisim araglari ile zettabayt dedigimiz boyutlara varan veriler
iiretmekteyiz. Bu verilerin biiyiik bir kismi da metinsel olarak {iretilen sosyal medya
paylasimlari, e-postalar, arama motorlar1 kayitlar1 vb. gibi verilerden olugmaktadir. Bu
verilerin iglenmesi, faydali bilgiler elde edip ona gore reaksiyon almak ise tiim diinya devi
sirketlerinin ve devletlerinin en 6nemli amaci haline gelmistir.

Metin madenciligi teknikleri ile islenen metinden istenilen amaglara gore cesitli
bilgiler elde etmek miimkiindiir. Bunlar arasinda metinlerden 6zet ¢ikarma, metin
yazarinin tespit edilmesi, metin igerisindeki isim, sifat, zamir gibi veya telefon numarasi
adres gibi verilerin elde edilmesi, kullanilan kelimelerin sikliklarinin tespiti gibi bircok
faydali ve anlamli bilgi elde etmek miimkiindiir. Elde edilen bu bilgiler yapisal olarak
depolanip ¢esitli veri gorsellestirme araglari ile kullanicilarin bilgisine sunulmaktadir.

Bu ¢aligmada metin madenciligi teknikleri kullanilarak son 30 yilda (1991-2021)
zootekni alaninda yazilan tezlerde hangi konularin daha c¢ok islendigini bulmak
amaclanmigstir. Veri kaynagi olarak ise bu tezlerin ingilizce 6zet kisimlar1 kullanilmistir.
Calismada kullanilan bu metinsel veri kaynaklar1 dnce metin 6n isleme siirecinden
gecirilmis daha sonra da lizerinde islem yapilacak sekilde ¢esitli tablolarda depolanmustir.

Metin 6n isleme, tablolastirma, gorsellesrime gibi islemler ise Python programlama dili



ve gerekli kiitiiphanlerin eklenmesi ile yapilmistir. Caligma sonucunda en ¢ok tekrar eden
kelimeler ilgili yillarda yazilan tezlerde o konunun daha ¢ok islendigini gostermektedir.
Veri bilimine 6nem veren tiim diinya iilkelerinde metin madenciligi alaninda 6nemli
caligmalar yapilmaktadir. Yapilan bu ¢calismanin zootekni alaninda yapilacak caligmalara

katki saglayacagi diigiiniilmektedir.



2. KAYNAK BILDIiRiSLERI

Metinsel haldeki Anadolu Ajansi haberlerinden derlenen yaklasik 1370 adet Tiirkce
haber metni veri kaynagi olarak kullanilmistir. Bu metinsel haldeki veriler analiz
edilmeden Once ¢esitli 6n isleme basamaklarindan gegirilmistir. Bu islemler metinsel
haldeki verileri matematiksel olarak ifade edebilmek icin kullanilan islemlerdir.
Dokiimanlar1 vektorel olarak ifade etmek i¢in siniflandirmak istenen dokiiman ve egitim

dokiimanlar1 vektorel uzayda ifade edilmistir.

D, = 2T, + 3T, + 5T, tr
D,=3T,+7T,+ T,
Q=0T,+0T, + 2T,

o

o

D, = 2T+ 3T, + 5T,
| Q= 0T, + 0T, + 2T,
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Sekil 2.1. Vektor uzay modeli.

Kaynak metindeki kategorileri otomatik olarak tahmin etmek i¢in ise kategorisi
onceden belirlenen makaleler ile veriler egitilmistir. On isleme adimlarindan sonra ise
metin siniflamalarinda kullanilan (Naive Bayes, k-NN) ve 3 farkli vektor tanimlama
yontemi (Binary vektor olusturma, Frekans sikligi ile vektor olusturma, TF-IDF
Agirliklandirma ile Vektor olusturma) incelenmis ve daha sonra VisualBasic.NET dili
yazilan program vasitasiyla bu metinsel veriler kategorilere ayrilmis ve yukarida ismi
gecen siniflama tekniklerinin dogruluk olasiklar1 degenlendirilmistir (Pilavcilar ve ark.,

2007).

Kitle iletisim araglar1 igerisinde en ¢ok kullanilan ve suistimal edilen ara¢ hig

sliphesiz e-postalardir. Mail kutularina diisen Tiirkce igerikli bu e-postalarin spam yani



gereksiz mi yoksa faydali m1 oldugu metin madenciligi yontemleri ile tespit edilmistir.
Bu amagla 400’1 normal, 400’i reklam icerikli olarak 800 eposta kullanilmis olup bu
epostalardan rastgele secilen 200 tanesi test, 600 tanesi ise eposta egitim verisi olarak
kullanilmistir. Epostalar tizerinde matematiksel olarak calisabilmek i¢in bazi islemlerden
gecirilmistir. Bu iglemlerin en basta geleni ise toplanan epostalardaki igcerik kisimlarinin
Zemberek  Kiitliphanesi  yardimiyla kelime koklerine aynstirilarak — sozliik

olusturulmustur.

‘ Epostalarin Toplanmasi |

v

‘ Sozlik Olusturulmasi |

v

‘ Epostalarin Vektérel ifade Edilmesi |

siniflandirici

| Ogrenme veri kiimesi | | Test veri kiimesi |~

!

Meodelin belirlenmesi

I

| Yeni eposta |

eposta?
Normal | Reklam

Modeli test et

Sekil 2.2. Gergeklestirilen ¢aligmanin yapisi.

Daha sonra ise kokleri bulunup sozliik haline gelen eposta verileri vektor uzayinda
tanimlanmistir. Vektor olusturmada Oznitelik se¢imi i¢in “Bo W-Kelime Cantas1”
yontemi kullanilmistir. Bu segimde 2 tiir vardir. Bir tanesi tiim kelimeleri kapsayan 4263
kelime kokii, digeri ise en ¢ok tekrar eden yani frekans sikligi fazla olan 144 kelimedir.

Bu metinsel reklam igeriklerinin siniflandirilmasinda ise Naive Bayes, k En Yakin
Komsu ve Destek Vektor Makinesi algoritmalari tercih edilmistir. Yapilan c¢alisma
sonucunda ise en yiiksek siiflandirma basaris1 Naive Bayes ve kNN ile elde edilirken
binary vektoriin diger yontemlere daha basarili siniflama yaptig: tespit edilmistir. (Calis
ve ark., 2013).

Metin madenciligi yontemleri ve. Net tabanli C# programlama dili kullanilarak

dokiimanlar arasindaki benzerliklerin bulunmasi (6riintii tarama) amaglamistir. Sadece 2



dokiiman arasinda degil istenilen n sayisaki dokiiman arasindaki benzerlikler de
bulunmustur. Uygulamaya yiiklenen her dokiimandaki cilimlenin diger tiim
dokiimanlardaki ciimleler ile olan benzerlik iligskisi hesaplanmistir. Windows Form
arayiiziinde ¢alisan bu uygulama i¢in bazi metin 6n isleme hazirliklar1 yapilmistir. Bunlar
arasinda edat, bagla¢ ve noktalama isaretlerinin silinmesi gibi asamalar yer almaktadir.
Daha sonra ise ciimleler dokiiman igerisinde tespit edilmistir. Uygulama i¢in en ¢ok
kullanilan metin madenciligi benzerlik algoritmalarindan olan kosiniis (cosine) ve jaccard
kullanilmistir. Uygulama 2 asamada yapilmistir. Ik uygulama ile basit diizeyde iki

climlenin birbirlerine olan benzerlikleri tespit etmektedir.

ol Metin Benzerik [E=H = 5
Charilacak kelimeler ve karakterler Ortak Kiime
Kelimeler - ile arma ki de da vs ve fakat ancak yalnz ki ya yada ve vede igin A |
Karakterler = o+ 2005077 {3-o LHIvE:

Kargilagtiriazak Metinler

Sonuclar

| Kargilagtir Kapat

Sekil 2.3. Basit diizeyde iki climlenin benzerlik tespiti.
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Sekil 2.4 Ileri diizey metinlerin benzerlik tespiti.

Uygulamanin 2.asamasinda ise yalnizca 2 climlenin benzerligini bulmaktan
ziyade bir biitlin olarak metin madenciliginde kullanilabilecek diizeyde hazirlanmistir
(Doven ve ark., 2013).

Metin madenciligi yontemleri ile Microsoft. Net programi {izerine insa edilen ve
Google arama motoru iizerinden yapilan anahtar kelime aramalarinin sonucunda ¢ikan
sitelerin gergcekten arama yapilan kelime ile uyumlu olup olmadigini ortaya ¢ikaran metin
madenciligi tabanli bir web sitesi smiflandirma araci tasarimi yapilmistir. Arama
sonucunda yer alan sitelerin e-ticaret ya da diger kategorilere ait olma oranlarini bularak
kullanicilar gergek sektor sitelerine yonlendirmektedir.

Naive Bayes simiflandirma algoritmasi kullanilarak, e-ticaret sitesi olan ve

olmayan web sitelerine ait veriler 2 grup halinde toplanip sql tablosuna kaydedilmistir.



Column Mame
Jid_no
kelime
ana_cumle
site_adres
kategori

olasilk

Data Type
decimal(13, O
varchari 2]
varchar(250)
varchar(300)
varchar(1)

decimal(13, 13)

Sekil 2.5. Verilerin sql tablosuna girilmesi

E-Ticaret sitesi oldugu bilinen ve bilinmeyen toplamda 20 ye yakin web sitesi ele
alinmistir. Microsoft. Net ile gelistirilen uygulama sayesinde sitelerin agilis sayfalarijdaki
html kodlar1 kelimelerine ayrilarak veritabanindaki datamin isimli tabloya kaydedilerek

analizleri yapilmistir. Veri tabanindaki kelimelerin sitelerin acilis sayfalarinda bulunma

olasiligina gore bir formiil kullanilmistir.

Oran =

(kelimelerin kategorideki sayisi+1)

Allow Mulls

(6gretilmis kelime sayisi+kategorideki toplam kelime adedi)

O &R0 RO

Ornek olarak “indirim” kelimesina bakacak olursak asagidaki gibi bir sonugla

karsilastyoruz.
id_no kelime
] .
2 5053 indirim
3 5058 indirim
4 33071 indirim
5 33075 indiim
6 554180  indiim
7 3885 indirim
8 3507 indirim
9 772 indirim
m 7 indirim
ih 10270 indirim

ana_cumle
%50 indinm kampanyasin kagmayn
Baby Me Yenidodan islak mendillerinde indifim
Baby Me Yenidogan islak mendillerinde indiim
Bayiye ouml:zel indiim uygulama
Bayiye ouml:zel indiim uygulama
Cokdu indiim Modili Kullarimlannda Simge Eldenmigtic
Hem boyner com tr'de hem de Boyner Magazalai'nd...
Hem boyner com tr'de hem de Boyner Magazalai'nd...

Hem ykm com tr'de hem de Ykm Magazalan'ndasize...
Hem ykm com tr'de hem de Ykm Magazalan'ndasize...

indirim

site_adres

hittp: /e platinmarket .com/
hittp:/Awww e-bebek com/
http:#/www e-bebelk .com/’
hitp#/www noramedya com/
http//www noramedya .com/
hittp: / Aanaew tsoft.com tr/
hittp:#/wwew boyner com tre
hittp:#/www boyner com tr/
hittp ./ fwvaewe ylem com tr
http: /e ykm.com tr/
http://wwew sahibinden.com,

Sekil 2.6. Indirim kelimesinin kullanilma durumu.

kategor

mmmmTm I T T m m I

olasilik
0.8334401845000
3. 5146690125000
3 5146650125000
0.8334401846000
0.8334401245000
0.8334401845000
3.5146650125000
3.5146650125000
3.9146650125000
3.5146650125000
3.5146650125000



Bu tablo bize “indirim” kelimesinin E-Ticaret sitelerinde daha yilikek oranlarda
karsimiza ¢iktigin1 gostermektedir. Bu sekilde tiim kelimeler i¢in oran hesaplamasi yapilir

ve makine 6grenmesi i¢in bir veri havuzu elde edilmis olur.

») Site Analizi - o IES

CAe adresi: | hitp./Aveww refispemakt anflen com Sheyi Analiz B ¥ E-Ticaret Stes Haber Stesi

C-Ticaret stes cima olnskly 005050030

Aranacsk bebms Am

Sekil 2.6. Uygulama arayiiz ekrani.

Uygulama araylizii yukaridaki gibidir ve arama sonuglar1 Google iizerinde ilk 20
web sitesi i¢in yapilmaktadir. Bu sitelerin her biri i¢in ayr1 ayr1 Naive Bayes siniflandirma
formiilleri lizerinden oran hesaplamasi yapilir (Erten ve ark., 2015).

Sosyal medyada miisteri etkilesimlerini inceleyen bir ¢alismada kuyumculuk ve
saat ticareti yapan bir firmanin instagram hesabindan, paylasim yaptigi iceriklerine gore
belirlenen 6 aylik donemdeki miisteri mesajlart analiz edilmistir. Bu 6 aylik donemde
(2019 Kasim-2020 Nisan) 1803 kisi tarafindan gonderilen mesajlar ilk basta manuel
olarak cekilmis ve cesitli 6n islemlerden gegirilmistir. Daha sonrasinda ise acik kaynak
kodlu metin madenciligi hizmeti veren voyant sitesi ile bagimsiz ve birbiri ardina en sik
tekrar eden kelime ve ciimle gruplar tespit edilerek kelime agaglari olusturulmustur.
Kelime agaclarindan elde edilen veriler kodlama, temalarin bulunmasi, kodlarin ve
temalarin diizenlenmesi ve bulgularin yorumlanmasi olarak 4 agamada incelenmistir.

Arastirmanin yapildig1 tarihte firmanin 18.500 adet takipgisi oldugu ve bu
takipcilerin belirli bir yas ve cinsiyet dagilimima sahip oldugu belirlenmistir. Analiz
sonuglarina gore firmanin 6zel giinlerde ve kampanyali iiriin sattig1 donemlerde miisteri
etkilesimim ¢ok fazla oldugu, kampanya, yarisma, ¢ekilis gibi i¢erik paylasimlarinin daha

az yapildigi donemlerde ise etkilesim oranmin diisiik geldigi tespit edilmistir.



Etkilesimlerin basarili ya da basarisiz olmasi ise asagidaki Akinci (2019) formiiliine gore

hesaplanmustir.

(Toplam Begeni + Toplam Yorum) / Takip¢i Sayisi / Paylasilan Icerik Sayisi¥100 (2.2)

Bu formiile gore bir etkilesim tablosu ortaya konmustur. Kampanya giinleri daha ¢ok

etkilesim almis ve basarili bulunmustur.

Cizelge 2.1. Aylara gore paylasilan icerik ve alinan tepkiler

Ay Pai);:l:f;ll{an Toplam Begeni Toplam Yorum Etkilesim
Kasim 9 490 675 1
Aralik 24 9329 26 o)
Ocak 13 7817 15 3
Subat 8 4824 112 3
Mart 8 3148 90 )
Nisan 6 2113 155 :

Fumegri (2020), formiiller sonucunda ¢ikan oranin %]1-2 aralifinda ise basarili
oldugunu bildirmistir. En yiiksek etkilesim oraninin ise %3 ile ocak ve subat aylar1 oldugu
tespit edilmistir (isler, 2021).

Metin madenciligi yontemleri kullanilarak Wikipedia sitesi iizerinde bulunan
nobel 6diilli kazananlar tablosu analiz ve gorsellestirmesi yapilmistir. Veri kaynagi olarak
Wikipedia, verileri analiz ve gorsellestirme icin ise Python, Anaconda Navigator, Jupyter
Lab, Matplotlib araglar1 kullanilmigtir. Web Kazima (Web Scraping) yontemleri ile
HTML formatina ¢evrilen bu metinsel veriler analize uygun hale getirilmeden 6nce
Tokenizasyon, metindeki bosluklari ve kullanilmayan kelimeleri kaldirma,
normallestirme gibi islemlerden gecirilip array icerisine atilmistir. On isleme
asamasindan sonra ise konular, url bilgileri ve yillara gore dagilimlar tablo halinde
gosterilmistir. Son olarak Matplotlib kiitiiphanesi ile yillik verilen 6diil sayis1 ve verilen

nobel odiillerinin kiimiilatif toplamlar1 gérsel olarak tablolagtirilmistir (Kahya, 2021).
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Sekil 2.7. Yillara gore verilen 6diil sayis1 (Kahya, 2021).
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Sekil 2.8. Yillara gore verilen nobel ddiillerinin kiimiilatif toplam1 (Kahya, 2021).

Covid-19 salgimi ilk goriildiigii giinden bugiine kadar pek ¢ok insan1 etkilemis ve
bliylik bir pandemiye doniigmiistiir. Diinyanin farkli boélgelerinde uygulanan saglik
politikalar1 ve tedavi yontemlerine yonelik olarak bir¢cok sosyal medya gonderisi ve haber
makaleleri bulunmaktdir. Network ortamindaki gayri resmi kanallar aracilig1 ile yapilan
bu gonderi ve paylasimlarin korona donemindeki gonderilerin 6nemli bir bolimiinii
olusturdugu, diinyadaki ilk ve zamanli haber kaynaklar1 oldugu tespit edilmistir.

Ingiltere ve Ispanya’da Covid-19 siirecinde 2020 yilinin mart, may1s ve temmuz
aylarinda yayinlanan 299’ar tane haber makalesi metinsel veri kaynagi olarak
kullanilmistir. Bu veri seti zaman tahmini i¢in zaman tahmini i¢in farkli zamanlarda
toplanan haber metinlerine yonelik anahtar sozciikleri 6znitelik olark icermektedir. Bu
metinsel verilerin temsilinde 3 temel n-gram modeli olan (1-gram, 2-gram, 3-gram)

temsilleri ve climlenin 6geleri 2-gram ve climle 6geleri 3-gram 6znitelikleri kelime/ctimle


https://dergipark.org.tr/en/pub/@E6E6C3-CDE5C2-4EB6FD-F0868F-27AEFC-661609-305492-43085F-EC0D94-692AE2-852209-62
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0ge ciftleri, karakter n-gram (n=2) ve karakter n-gram (n=3) Oznitelikleri ve bu
Ozniteliklerin elde edilen verinin Oznitelik gruplarinin etkinleri degerlendirilmistir.
Calismanin analiz islemlerinden temel O6grenme algoritmalari ve metin temsil
yontemlerinde ise Python programlama dili Scikit-Learn Kiitiiphanesi kullanilmistir.
Olusturulan bu 0Oznitelik gruplarmin basarim degerlendirmesinde ise yaygin olarak
kullanilan makine 6grenmesi algoritmalarindan olan Naive Bayes, Lojistik Regresyon,
Destek Vektor Makineleri, C4.5 karar agaci, K-en yakin komsu algoritmasi ve Rastgele
orman algoritmalar1 kullanilmistir.

Deneysel analizlerdeki en yiiksek basar1 oraninin, metin temsil yontemi olarak 1-
gram Ozniteliklerin karakter tabanli 3-gram modeli ile kullanildig1 zaman elde edildigi
gorilmistiir. Temel siniflandirma algoritmalari arasindan ise en yliksek basarinin
Rastgele orman, ikinci basarmin ise Lojistik Regresyon algoritmasindan elde edildigi

tespit edilmistir (Onan, 2021).

ingiltere veri seti icin temel etki diyagrami
Veri ortalamalan

0,62 »

' \\
0,61 §.

Lr: "’ ;
5 ............ J \\ 7 /
0,59 ®
0,58
0,57 .
c4s KNN (R NE RF SVM

Siniflandirma Algoritmasi

Sekil 2.9. Ingiltere icin veri gorseli.






3. MATERYAL VE YONTEM

3.1. Materyal

Calismada kullanilan veri setini 1991-2021 (07.05.2021) yillar1 arasinda Zootekni
Ana Bilim Dali alaninda yazilmis 1665 tezin Ingilizce 6zet kisimlar1 olusturmaktadir. Bu
tezler YiiksekOgretim Kurulu'na ait Tez Merkezi sitesinden her bir yil i¢in ayr1 ayr
filtreleme islemleri yapilarak elde edilmistir. Alanda yazilmis tiim yiiksek lisans ve
doktora tezlerini iceren son 30 seneye ait bu metinsel veri seti toplamda 1945 sayfadan

olusmaktadir.

3.2. Yontem

Calismada en 1iyi sonuglar1 almak i¢in Veri Bilimi ve Yapay Zeka ¢alismalarinda
en ¢ok tercih edilen platform olan agik kaynak kodlu Anaconda dagitimi ve Python
programlama dili ve web tabanli Voyant yazilimi kullanilmistir. Anaconda dagitimi veri
bilimi ile ugrasan kullanicilar icin yiizlerce python kiitiiphanesini i¢inde barindirir ve

ihtiyac olabilecek diger paketleri kurulum i¢in biiyiik kolayliklar saglamaktadir.
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Sekil 3.1. Anaconda dagitiminin arayiizii.

Python programlama kismi ise Anaconda dagitimi igerisinde kurulu olarak gelen
Jupyter Notebook iizerinden yapilmistir. Jupyter notebook, python programlama dili i¢in
bize interaktif bir ortam saglamaktadir ve ayn1 zamanda {izerinde istedigimiz sayida irili
ufakli Markdownlar (notlar) ekleyebilmekteyiz. Web tabanli Voyant yazilimi ile de

metinsel veri kaynagimiza ait ¢esitli kategorilerde analiz sonuglarimiz igin gorseller

alabiliyoruz.
' Jupyter tez91 Last Checkpaint 23042022 (unsaved changss) A oot
File Edit View Insert Cell Kernel Widgets Help ‘ Python 3 O
B +| % @ B4+ % | >R B | C|»|cCode v B

Sekil 3.2. Jupyter notebook arayiizii.

Yapilandirilmamis halde bulunan metinsel haldeki tez verilerimizi analiz etmek
ve gorsellestirmek i¢in ise python kiitiiphanelerinden;
e Numpy-pandas (veri analizi),
e Nitk (metin madenciligi),

e Re (Regular Expressions),
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e Matpolotlib, Image (gorsellestirme),
e  WordCloud (metin gorsellestirme),

olmak tizere bir ¢cok farkli tipte kiitliphane kullanilmistir.

3.2.1. Metin madenciligi avantajlar1 ve kullanim alanlari

Yazili metinleri okuyup anlamak insanoglu i¢in her zaman en 6nemli amaglardan
birisi olmugtur. Hatta isi sadece metinsel verileri okumak olan baz1 meslek gruplari
(editorler) bile vardir. Zaman ne kadar degisirse degissin bu istek de hi¢cbir zaman
degismeyecek aksine hizla artacaktir. Peki, bu metinleri bizim yerimize okuyup
Ozetleyecek, siniflayacak, yazarlarini taniyacak bir makine olsa ne kadar da giizel olurdu
degil mi? Heniiz yukarida bazilarim1 saydigimiz insan-makine etkilesimi ile alakali konu
basliklarin1 tam manasiyla bagarabildigimiz sOylenemez. Metin madenciliginin ¢atisi
konumunda bulunan Dogal Dil Isleme (Natural Language Processing) alanmin nihai
olarak varacagi nokta bir insanin bilgisayarlar ile tipki bir insanla konusuyormus gibi
konusabilecek olmasidir.

Metin madenciligi ise 6zellikle son yillarda cep telefonlarinin ve buna paralel
olarak internetin ve sosyal medya mecralarinin hizla yayilmasiyla ¢ok popiiler bir dal
haline gelmistir. Milyarlarca kullanicya sahip olan bu sosyal aglarda konusulan, tartigilan,
begenilen tiim olaylar diinya iizerindeki pek ¢ok devlet ve sirket tarafindan dikkatle takip
edilmektedir. Ozellikle internet ortaminda depolanan bu metinsel haldeki
yapilandirilmamig verileri analiz etmek ve onlardan faydali bilgiler elde etmek icin ise
Metin Madenciligi (Text Mining) yontemleri kullanilmaktadir. insan giicii ile asla
erisilemeyecek olan bu faydali bilgiler gelecek adina karar vermek i¢in en 6nemli meta
konumunda bulunmaktadir. Sadece dijital diinyadaki belgeler degil yillar dnce el yazisi
ile yazilmis olan dokiimanlar1 da baz1 uygulamalar vasitasiyla taratip metinsel veri haline
getirebilmekteyiz. Metin madenciliginin avantajlarindan bazilar1 sunlardir;

e Zaman ve is giicili tasarrufu saglar,

e (iinliik hatta saatlik dilimlerde ortaya ¢ikan yeni tartisma bagliklarini ¢ok
kolay bir sekilde analiz edilebilir,

e Metinsel haldeki verileri yapilandirip tablolara aktararak ozellikle veri

bilimi ve yapay zeka i¢in veri setleri olugturmaya yarar,
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Metinsel temeldeki roman, hikaye, makale vb.. dokiimanlarini anazli
ederek Ozetlemeye, yazar tanimaya, metin siniflandirmasi yapmaya

yardimet olur.

Metin madenciliginin pek ¢ok farkli kullanim alan1 da bulunmaktadir. Bunlardan

birkag tanesini soyle siralayabiliriz;

Mail, mesaj gibi iletilerin siniflandirilmasi,
Metinlerde duygu analizi,

Sosyal medya gonderilerinin analiz edilmesi,
Web sitelerinden bilgi ¢ikarilmasi,

Dogal dil isleme ¢aligmalar1 icin kaynak veri elde etmek.

3.2.2. Metin madenciligi uygulama adimlar:

Veri analiz islemlerinde standart olarak elde bir tablo bulunur ve bu tabloda

satirlar ve siitunlar arasinda cesitli gozlem ve deneylerle elde edilmis veriler vardir. Metin

madenciligi islemlerinde ise eldeki verimiz yapilandirilmamis (unstructured) yapida

oldugu i¢in bazi 6n isleme adimlarini takip etmek gerekmektedir. Bu adimlari bitirdikten

sonra ise verimize istedigimiz matematiksel miidaheleyi yapabilmekteyiz.

3.2.3. Gerekli kiitiiphanelerin kurulmasi

Metinsel haldeki verilerimizin analiz ve gorsellestirme islemlerine baglamadan

once gerekli kiitiiphaneleri kurmaliyiz. Asagidaki sekildeki kiitiiphanelerin tamami

calismaya baslamadan 6nce kurulmustur.
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import numpy as np

import pandas as pd

import re

import nltk

import textblob

from os import path

from PIL import Image

from wordcloud import WordCloud, STOPWORDS, ImageColorGenerator
import matplotlib.pyplot as plt
lpip install nltk

Ipip install textblob

'pip install wardcloud

Sekil 3.3. Gerekli kiitiiphanlerin kurulmasi.

3.2.4. Metnin uygulama alanina aktarilmasi

Gerekli kiitiiphane kurulumlarin1 yaptiktan sonra verilerimizi uygulama
arayiiziine aktarmamiz (import) gerekmektedir. Indirdigimiz tez &zet verilerinin pdf,
word ve txt uzantili halleri bilgisayara kaydedilmistir. Biz burada. txt uzantili dosyalar1

kullanacagiz.

tez=open("E:/Yiksek Lisans/TEKLI OZETLER-TR ve ENG/English/2€21 tekli ozetler/2021 Toplu Ozet.txt","r")
icerik=tez.read()
print(icerik)

Sekil 3.4. Metnin uygulama alanina aktarilmasi.

Yukaridaki sekilde goriildiigii gibi tezlerin 6zet kisimlari igerik adli degiskene

aktarilmistir. Uzerinde islem yapmak istedigimizde bu isim ile kullanacagz.

3.2.5. Metnin ciimlelerine ayrilmasi

Metnimizi uygulama alanina aktardiktan sonra sirada climlelelerine ayirma islemi
(tokenize) var. Analiz i¢in en 6nemli adimlardan olan tokenleme islemi i¢in python nltk
kiitliphanesi igerisinden punkt paketini indirilmistir ve igeriye aktarilan tezimizi nltk

kiitiiphanesinin sent_tokenize metoduna parametre olarak verilmistir.
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nltk.download( 'punkt')

[nltk_data] Downloading package punkt to
[nltk_data] C:\Users\camci\AppData\Roaming\nltk_data...
[nltk_data] Package punkt is already up-to-date!

True

cumleler= nltk.tokenize.sent_tokenize(icerik)
print(cumleler)

Sekil 3.5. Metnin climlelere ayrilmasi.

Bu islemin ardindan igeriye aktarilan metinsel verimizi tek tek climlelerine

ayirmis olduk.

3.2.6. Ciimlelerin seriye doniistiiriilmesi

Tokenlerine ayrilan ciimlelerimizin {izerinde matematiksel olarak islem
yapabilmemiz i¢in ilk adimlardan olan seriye doniistiirme islemi yapilmistir. Bunun i¢in
pandas kiitliphanesinin Series metoduna bir 6nceki adimda ciimlelerine ayirdigimiz

degisken ismi verilip seriye doniistiirme islemi tamamlanmistir.

vektor_cumleler=pd.Series(cumleler)
vektor_cumleler

Sekil 3.6. Ciimlelerin seriye doniistiiriilmesi.

3.2.7. Ciimlelerin dataframe’e doniistiiriilmesi

Seriye doniistiirme islemini de bitirdikten sonra Excel tablosu gibi satir ve
siitunlara sahip bir tablo elde edebilmek i¢in verimizin pandas DataFrame yapisina
cevrilmesi gerekmektedir. Onceki adimda seriye doniistiiriilen verimiz pandas
kiitliphanesi DataFrame metoduna parametre olarak verilmis ve siitun ismi olarak ise

climleler degiskeni secilmistir.



19

tez_df_cumleler = pd.DataFrame(tez_seri, columns = ["cumleler"])
tez_df_cumleler

Sekil 3.7. Ciimlelerin dataframe doniistiiriilmesi.

3.2.7. Ciimlelerin kelimelerine ayrilmasi

Kelimeler lizerinde de analiz islemi yapabilmek icin tez verimizin kelime bazinda
parcalara ayrilmas1 gerekmektedir. Bu islem i¢in ise python dilinde yerlesik olarak gelen

string metotlarindan split kullanilmistir.

kelimeler=icerik.split()
kelimeler

Sekil 3.8. Ciimlelerin kelimelerine ayrilmasi.

3.2.8. Kelimelerin seriye doniistiiriilmesi

Kelimelerine ayirdigimiz verimizde istenilen index degerindeki kelimeye
ulasabilmek ve istatistiksel islem yapabilmek i¢in kelimelerimiz seriye doniistiiriilm{istiir.

Bunun i¢in 6nceki adimda elde edilen kelimeler degiskeni pandas kiitiiphanesinden Series

metoduna parametre olarak verilmistir.

vektor_kelimeler=pd.Series(kelimeler)
vektor_kelimeler

Sekil 3.9. Kelimelerin seriye doniistiiriilmesi.

3.2.9. Kelimelerin dataframe’e doniistiiriilmesi

Ciimleler tizerinde uyguladigimiz DataFrame’e doniistiirme islemini kelimeler
tizerine de uygulamak zorundayiz. Seri haline c¢evirdigimiz degiskenimiz pandas

kiitiiphanesinden DataFrame metoduna parametre olarak verilmis ve siitun ismi de

kelimeler olarak atanmustir.



20

tez_df_kelimeler = pd.DataFrame(vektor_kelimeler, columns = ["kelimeler"])
tez_df_kelimeler

Sekil 3.10. Kelimelerin dataframe dontistiiriilmesi.

3.2.10. Metnin tamaminin kii¢iik harfe doniistiiriilmesi

Veri setimiz iizerinde saglikli analizler yapabilmek i¢in giiriiltii diye tabir edilen
bazi fazlaliklarin atilmasi gerekmektedir. Bunlardan ilki tiim metnin tek tipte olmasi ve
rahat okunmasi i¢in kii¢iik harfe doniistiirme islemidir. Daha 6nce dataframe yapisina
cevirdigimiz ciimlelerimizin tamami python dilinde lambda metodu kullanilarak kiiciik

harfe ¢evrilmistir.

tez_df_cumleler_lower=tez_df_cumleler
tez_df_cumleler_lower

tez_df_cumleler_lower["cumleler"].apply(lambda x: " ".join(x.lower() for x in x.split()))

Sekil 3.11. Metnin tamaminin kii¢iik harfe doniistiiriilmesi.

3.2.11. Metindeki noktalama isaretlerinin silinmesi

Tamamu kii¢iik harfe ¢evrilen metnimizdeki diger bir giiriiltii temizleme islemi de
noktalama isaretlerinin silinmesidir. Noktalam isaretleri analiz islemleri sirasinda bize
faydali bilgi saglamadi i¢in silinmelidir. Temizleme islemi i¢in python dilindeki

str.replace metodu kullanilmastir.

df_vektor=tez_df_cumleler_lower.copy()
df_vektor

[LENTETRY
J

df_vektcor= df_vektor.str.replace("[~\w\s]",

Sekil 3.12. Noktalama isaretlerinin silinmesi.
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3.2.12. Metindeki sayilarin silinmesi

Analiz islemleri sirasinda isimize yaramayan yani faydali bilgi elde edemedigimiz
diger fazlaliklardan birisi de sayilardir. Bu sayilar da yine str.replace metodu yardimai ile
silinmigtir.

df_vektor=df_vektor.str.replace("\d","")
df_vektor

Sekil 3.13. Sayilarin silinmesi.

3.2.13. Metindeki stopwordslerin (durak kelimelerin) silinmesi

Her dogal dil kendi igerisinde bir takim durak kelimeleri barindirmaktadir. Bu
kelimeler kendi basina bir anlam ifade etmeyen fakat kelimeleri ve climleleri birbirine
baglayan yapilardir. Ornek verecek olursak “what, which, this, that” inglizcedeki bazi
durak kelimelerindendir. Bu kelime setlerine ilave olarak tezler icerisinde siklikla gecen
fakat analiz degeri olmayan (Prof, Dr, abstract) gibi baz1 kelimeler de stopwords listesine

ilave edilerek calismanin analize uygun hale getirilmesi saglanmustir.

sw = set(STOPWORDS)
sw.update(["Prof", "Dr", "THE", "OF", "ABSTRACT","+","%", "The","+","Prof.","Dr.",
“The","the","%","if", "If","in", "SUMMARY", "abstract™, "THE","OF","+","="])

tez_df_cumleler_sw=tez_df_cumleler["cumleler”].apply(lambda x: " ".join(x for x in x.split() if x not in sw))
tez_df_cumleler_sw

Sekil 3.14. Stop wordslerin temizlenmesi.

3.2.14. Tokenization (ciimleleri liste halinde kelimelere ayirma)

Metinsel verimizdeki her bir climleyi kendi i¢inde parcalara ayirip liste halinde

goriintlilemek i¢in TextBlob kiitliphanesi kullanilmistir.

from textblob import TextBlob

TextBlob(tez_df_cumleler_sw["cumleler"][1]).words
#1.Cumlemizdeki kelimeleri Liste haline getirmis olduk.

Sekil 3.15. Ciimlelerin liste halinde kelimelere ayrilmasi.
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3.2.15. Lemmatization (ciimlelerdeki kelimeleri kok halinde gosterme)

Metinde gecen kelimelerin ek almadan yalin halde gosterimi i¢in yine TextBlob

kiitiiphanesi kullanilmistir.

from textblob import Word
nltk.download("wordnet™)

tez_df_cumleler_sw["cumleler”].apply(lambda x: " ".join([Word(word).lemmatize() for word in x.split()]))

Sekil 3.16. Kelimeleri kok halinde gosterme.

3.2.16. Metin gorsellestirme (bar plot)

Metin gorsellestirme islemleri i¢in ilk olarak Bar plot grafigi kullanilmistir. Bunun
icin metinde gegen terimlerin frekans degerleri bulunmustur ve tfl degiskenine
atanmistir. Bu grafikte 6rnek olarak 15°den fazla frekans degerine sahip kelimeler grafige

aktartlmistir.

tfl = (tez_df_cumleler_sw[“cumleler”]).apply(lambda x:
pd.value_counts(x.split(" "))).sum(axis = 8).reset_index()

tfl.columns = ["kelimeler"”,"terim_frekansi™]
a = tfi[tf1l["terim_frekansi"] »15]

a.plot.bar(x = "kelimeler", y = "terim_frekansi");

Sekil 3.17. Metnin barplot olarak gdsterilmesi.

3.2.17. Metin gorsellestirme (word cloud)

Diger gorsellestirme aracimiz ise word cloud’tur. Bu grafik frekans degeri yiiksek

olan kelimeyi diger kelimelerden daha biiytlik halde gostermektedir.

text = " ".join(i for i in tez_df_cumleler_sw.cumleler)

sw = set(STOPWORDS)

wordcloud = WordCloud(width=10888, height=188@,stopwords=sw, background_color="white").generate(text)
plt.figure( figsize=(15,18))

plt.imshow(wordcloud, interpolation='bilinear’')

plt.axis("off")

plt.show()

Sekil 3.18. Metnin wordcloud olarak gosterilmesi.



Tez Sayisi

4. BULGULAR

4.1. Tamtica Istatistikler

Calismada kullanilan veri seti 1991-2021 yillar1 arasinda Zootekni alaninda
yazilan 1665 adet tezin Ingilizce dzet kisimlari ele almaktadir. Her seneye ait ayr1 ayri
filtreleme islemleri yapilarak elde edilen bu metinsel veri seti toplamda 1945 sayfadan

olugmaktadir. Bu tezlere ait adet bilgisi asagidaki sekilde gosterilmektedir.

Zootekni Alaninda Yillara Gére Yazilan Tez Sayilar

200 il

2020

2010

150

2005

100

2000

50

1990 1995 2000 2005 2010 2015 2020
Yil

Sekil 4.1. Yillara gore yazilan tez sayilari.
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4.2. Yillara Gore Tez Analizlerinin Sonuc¢lar:

Calismada kullanilan metinsel veri kaynaklari metin 6n isleme islemlerinden

gecirildikten sonra Python ve Voyant yazilimi kullanilarak yillara gére en ¢ok islenen

konular ve bu konulara ait ¢esitli istatistiksel ¢ikarimlar yapilmistir.

4.2.1. 1991 yih analiz sonuclari

1991 yilinda yazilan tezler incelendiginde zootekni alaninda toplam 6 adet tez

yazildigr goriilmektedir. Gerekli text preprocessing (metin On isleme) asamalari

yapildiktan sonra 1991 yilina ait yazilan tezler icerisinde en ¢ok tekrar edilen kelime

gruplar1 asagidaki sekildeki gibi tespit edilmistir.

Cizelge 4.1. 1991 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 feed 22
2 groups 22
3 kg 20
4 significant 17
5 differences 14
6 protein 14
7 meal 13
8 type 13
9 control 12
10 respectively 12

Yukaridaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de

gosterilmistir.

asagidaki sekilde
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Sekil 4.2. 1991 yi1l1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.2. 1992 yih analiz sonuc¢lar
1992 yilinda ise zootekni alaninda toplam 7 adet tezin yazildigi tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l igerisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi agagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.2. 1992 yili kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 types 30
2 fat 27
3 feed 25
4 tf 23
5 weight 21
6 protein 18
7 higher 15
8 kg 15
9 significantly 15
10 groups 13
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Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.3. 1992 yil1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.3. 1993 yili analiz sonuglari
1993 yilina geldigimizde ise zootekni alaninda toplam 9 adet tezin yazildig: tespit
edilmistir. Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l i¢erisinde en

cok tekrar eden kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.3. 1993 yili kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 protein 26
2 weight 20
3 diets 11
4 meal 11
5 affected 10
6 df 10
7 lambs 10
8 rumen 10
9 age 9
10 body 9
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Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.4. 1993 yil1 analizine gére wordcloud grafigi.

4.2.4. 1994 y1h analiz sonuclari
1994 yilinda ise zootekni alaninda toplam 16 adet tezin yazildig tespit edilmistir.
Metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra 1994 yili igerisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.4. 1994 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 meal 38
2 weight 37
3 milk 36
4 tf 35
5 feed 33
6 fat 32
7 cattle 30
8 fattening 30
9 yield 30
10 diet 24
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Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.5. 1994 y1li analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.5. 1995 yili analiz sonuglari
1995 yilinda ise zootekni alaninda toplam 11 adet tezin yazildig tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l igerisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.5. 1995 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 groups 22
2 tf 22
3 research 15
4 thie 14
5 values 14
6 varieties 14
7 differences 13
8 average 12
9 feed 12
10 mm 12
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Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.6. 1995 yili analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.6. 1996 yili analiz sonuglari
1996 yilina gelindiginde ise zootekni alaninda toplam 22 adet tezin yazildig: tespit
edilmistir. Metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili yil igerisinde en ¢ok

tekrar eden kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.6. 1996 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 milk 70
2 groups 48
3 lactation 39
4 values 39
5 respectively 35
6 kg 34
7 gene 32
8 major 30
9 genes 26
10 day 25
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Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.7. 1997 yili analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.7. 1997 y1ih analiz sonuclari
1997 yilinda ise zootekni alaninda toplam 17 adet tezin yazildig tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili yil igerisinde en ¢ok

arastirmasi yapilan kelime gruplarinin listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.7. 1997 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 kg 43
2 weight 32
3 period 29
4 respectively 26
5 study 24
6 days 21
7 milk 20
8 dm 16
9 carcass 15
10 characteristics 15




Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.8. 1997 yili analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.8. 1998 yili analiz sonuglari
1998 yilinda ise zootekni alaninda toplam 21 adet tezin yazildig tespit edilmistir.
Analiz i¢in gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra 1998 yili igerisinde en

sik frekans dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.8. 1998 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 55
2 groups 36
3 feed 31
4 significant 29
5 effect 27
6 lambs 26
7 live 24
8 used 22
9 different 21
10 experiment 21
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Yukardaki sik kullanilan kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki
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Sekil 4.9. 1981 yil1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.9. 1999 yili analiz sonuglari
1999 yilinda ise zootekni alaninda toplam 21 adet tezin yazildig tespit edilmistir.
Metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra 1999 yilinda en ¢ok kullanilan kelime

gruplarinin listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.9. 1999 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 42
2 lambs 35
3 levels 25
4 growth 22
5 performance 22
6 COWS 21
7 effects 20
8 research 20
9 broiler 19
10 feed 19
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Sekil 4.10. 1999 yi1li analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.10. 2000 yihh analiz sonuclari
2000 yilina geldigimizde ise zootekni alaninda toplam 17 adet tezin yazildig
tespit edilmistir. Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra 2000 yilinda en

cok tekrar eden kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.10. 2000 y1l1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 52
2 groups 38
3 days 35
4 respectively 30
5 experiment 28
6 feed 28
7 kg 28
8 effect 27
9 group 27
10 significant 27
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Sekil 4.11. 2000 y1l1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.11. 2001 yih analiz sonuclari
2001 yilinda ise zootekni alaninda toplam 19 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l igerisinde en ¢ok tekrar

eden kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.11. 2001 yili kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 significant 37
2 age 35
3 effect 27
4 length 26
5 levels 26
6 milk 25
7 yield 25
8 diets 22
9 traits 21
10 measurements 19
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gosterilmistir.

:measurements 3
MRV, PRt
. o= =. Sodiets T vield
_ % UQ ; a:cmde:é (-T< ZYlfkr =
aq
ef-fec ange: &I-(];!)lgroups
calving O =g GQ UJ 1 lh
° E 7oz c—jl-‘uba
A
-]

ued

Sekil 4.12. 2001 y1l1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.12. 2002 yili analiz sonuclari
2002 yilinda ise zootekni alaninda toplam 20 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili yil i¢erisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.12. 2002 y1l1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 40
2 groups 28
3 egg 25
4 animal 22
5 fattening 22
6 using 22
7 feed 20
8 methods 19
9 science 19
10 group 18
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Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.13. 2002 y1l1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.13. 2003 yihi analiz sonuclari

2003 yilinda ise zootekni alaninda toplam 16 adet tez yazilmistir. Gerekli metin

on isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili yil icerisinde en sik frekans dagilimina

sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.13. 2003 y1li kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 29
2 body 28
3 study 24
4 egg 22
5 yield 22
6 acid 21
7 model 20
8 animal 18
9 experiment 18
10 production 18
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gosterilmistir.
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Sekil 4.14. 2003 y1l1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.14. 2004 y1ili analiz sonuclar:
2004 yilinda ise zootekni alaninda toplam 5 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili yil icerisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi agagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.14. 2004 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 milk 27
2 kg 22
3 period 21
4 length 17
5 weight 17
6 respectively 16
7 yield 16
8 lactation 15
9 traits 15
10 groups 13
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gosterilmistir.
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Sekil 4.15. 2004 yil1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.15. 2005 yih analiz sonuclari
2005 yilinda ise zootekni alaninda toplam 23 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l igerisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.15. 2005 yili kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 51
2 feed 50
3 lactation 44
4 yield 41
5 study 34
6 groups 33
7 live 33
8 fed 32
9 feeding 31
10 group 29
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Sekil 4.16. 2005 yil1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.16. 2006 yilh analiz sonuclari
2006 yilinda ise zootekni alaninda toplam 68 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra 2006 yili icerisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.16. 2006 y1l1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 176
2 feed 143
3 group 127
4 groups 113
5 study 94
6 day 88
7 significant 85
8 animal 82
9 body 81
10 respectively 81
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Sekil 4.17. 2006 y1l1 analizine gére wordcloud grafigi.

4.2.17. 2007 yih analiz sonuclari
2007 yilina gelindiginde ise zootekni alaninda toplam 69 adet tezin yazildig tespit
edilmistir. Metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra 2007 yili i¢erisinde en sik

frekans dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.17. 2007 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 134
2 feed 133
3 egg 127
4 kg 105
5 study 94
6 age 80
7 animal 80
8 respectively 79
9 significant 75
10 groups 73
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Sekil 4.18. 2007 yil1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.18. 2008 yili analiz sonuclari

2008 yilina geldigimizde ise zootekni alaninda toplam 75 adet tezin yazildig
tespit edilmistir. Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili yil
icerisinde en sik frekans dagilimima sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza

¢ikmaktadir.

Cizelge 4.18. 2008 y1l1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 130
2 feed 122
3 groups 114
4 significant 100
5 egg 90
6 group 89
7 study 89
8 control 88
9 kg 86
10 animal 85
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Sekil 4.19. 2008 y1l1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.19. 2009 yili analiz sonuclar:
2009 yilinda ise zootekni alaninda toplam 76 adet tezin yazildigi tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n igleme teknikleri uygulandiktan sonra 2009 yilinda yazilan tezlere ait

en ¢ok arastirilan kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.19. 2009 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 144
2 feed 132
3 egg 105
4 kg 100
5 groups 97
6 significant 94
7 study 93
8 animal 91
9 milk 89
10 group 87
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Sekil 4.20. 2009 y1l1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.20. 2010 yili analiz sonuclari
2010 yilinda ise zootekni alaninda toplam 89 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l igerisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.20. 2010 y1l1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 feed 115
2 study 115
3 animal 106
4 milk 106
5 science 104
6 kg 95
7 group 88
8 groups 87
9 egg 78
10 weight 77
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Sekil 4.21. 2010 y1l1 analizine gére wordcloud grafigi.

4.2.21. 2011 yihh analiz sonuclari
2011 yilinda ise zootekni alaninda toplam 77 adet tezin yazildigi tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l igerisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi agagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.21. 2011 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 milk 134
2 weight 114
3 study 113
4 groups 105
5 science 99
6 group 95
7 animal 93
8 yield 90
9 significant 85
10 period 79
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Sekil 4.22. 2011 yil1 analizine gére wordcloud grafigi.

4.2.22. 2012 yih analiz sonuclari
2012 yilinda ise zootekni alaninda toplam 59 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l i¢erisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.22. 2012 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 study 93
2 milk 85
3 animal 79
4 feed 78
5 groups 69
6 kg 69
7 weight 68
8 group 67
9 science 64
10 production 59
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Sekil 4.23. 2012 y1l1 analizine gére wordcloud grafigi.

4.2.23. 2013 yilh analiz sonuclari
2013 yilinda ise zootekni alaninda toplam 65 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili yil igerisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.23. 2013 y1li kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 egg 143
2 weight 121
3 study 110
4 milk 108
5 feed 99
6 significant 96
7 kg 94
8 groups 93
9 effect 83
10 animal 78
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Sekil 4.24. 2013 yil1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.24. 2014 yilh analiz sonuclari
2014 yilinda ise zootekni alaninda toplam 76 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l i¢erisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.24. 2014 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 119
2 groups 115
3 egg 114
4 animal 108
5 feed 107
6 kg 105
7 study 103
8 group 97
9 milk 93
10 different 87
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Sekil 4.25. 2014 yil1 analizine gore wordcloud grafigi.

4.2.25. 2015 yilh analiz sonuclari
2015 yilinda ise zootekni alaninda toplam 77 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra 2015 yilinda en sik frekans dagilimina

sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.25. 2015 yili kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 milk 147
2 study 130
3 weight 120
4 group 106
5 feed 92
6 animal 84
7 kg 78
8 groups 76
9 performance 73
10 egg 67
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Sekil 4.26. 2015 yil1 analizine gére wordcloud grafigi.

4.2.26. 2016 yih analiz sonuclari
2016 yilinda ise zootekni alaninda toplam 91 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l i¢erisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.26. 2016 y1l1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 study 153
2 weight 134
3 feed 129
4 animal 118
5 group 117
6 kg 114
7 milk 107
8 groups 100
9 performance 95
10 science 91




Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
Q.
@
*
@)
—
=3
= 5o
: E f:_'pro.i-.iction
g used ® I supervisor
= carcass 4 O
.. feedstud
significant S
group; TR ¥
department g .= k g 2

imal

obtained

- groups
performance :

lambs

[e30)

aouans |
SIRRYIE gp[ay( = olh
prd @

Sekil 4.27. 2016 y1l1 analizine gére wordcloud grafigi.

4.2.27. 2017 yih analiz sonuclari

2017 yilina gelindiginde ise zootekni alaninda toplam 128 adet tezin yazildig
tespit edilmistir. Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili yil
icerisinde en sik frekans dagilimima sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza

¢ikmaktadir.
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Cizelge 4.27. 2017 yili kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 study 203
2 group 190
3 feed 175
4 weight 172
5 kg 164
6 groups 157
7 milk 156
8 egg 143
9 animal 141
10 performance 140

Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde
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Sekil 4.28. 2017 yil1 analizine gore wordcloud grafigi.
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4.2.28. 2018 y1ili analiz sonuclar:
2018 y1linda ise zootekni alaninda toplam 108 adet tezin yazildigi tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l i¢erisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi agagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.28. 2018 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 feed 201
2 study 186
3 weight 179
4 egg 164
5 group 147
6 determined 141
7 animal 137
8 groups 115
9 Science 115
10 production 112

Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.29. 2018 y1l1 analizine gore wordcloud grafigi.
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4.2.29. 2019 yihi analiz sonuclar:

2019 yilina geldigimizde ise zootekni alaninda toplam 288 adet tezin yazildig
tespit edilmistir. Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili yil

icerisinde en sik frekans dagilimima sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza
cikmaktadir.

Cizelge 4.29. 2019 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 study 531
2 feed 441
3 weight 415
4 milk 408
5 animal 398
6 determined 339
7 egg 325
8 kg 308
9 science 307
10 group 305

Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.30. 2018 y1l1 analizine gore wordcloud grafigi.
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4.2.30. 2020 yih analiz sonuclari
2020 yilinda ise zootekni alaninda toplam 73 adet tezin yazildigi tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l i¢erisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi agagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.30. 2020 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 174
2 study 144
3 used 104
4 animal 95
5 production 95
6 group 94
7 determined 93

8 respectively 90
9 feed 89
10 milk 78

Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.31. 2020 y1l1 analizine gore wordcloud grafigi.



55

4.2.31. 2021 yih analiz sonuclar:

2021 yilinda ise 07.05.2021 itibariyle zootekni alaninda toplam 16 adet tezin
yazildigi tespit edilmistir. Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili

y1l igerisinde en sik frekans dagilimima sahip kelime listesi agagidaki gibi karsimiza
cikmaktadir.

Cizelge 4.31. 2021 yil1 kelime frekans ¢izelgesi

Sira No Kelime Frekans
1 weight 65
2 study 33
3 egg 31
4 feed 30
5 group 28
6 groups 26
7 production 26
8 yield 26
9 animal 23
10 performance 23

Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.32. 2021 y1l1 analizine gére wordcloud grafigi.



56

4.2.32. 1991-2021 y1li arasi toplu analiz analiz sonug¢lar1
1991-2021 yillart aras1 yazilan toplam 1665 adet tezin yazildig: tespit edilmistir.
Gerekli metin 6n isleme teknikleri uygulandiktan sonra ilgili y1l i¢erisinde en sik frekans

dagilimina sahip kelime listesi asagidaki gibi karsimiza ¢ikmaktadir.

Cizelge 4.32. 1991-2021 yillar aras1 kelime frekans ¢izelgesi -1

Sira No Kelime Frekans
1 weight 2802
2 study 2522
3 feed 2469
4 milk 2044
5 groups 1976
6 group 1973
7 animal 1970
8 kg 1926
9 egg 1810
10 significant 1675
Cizelge 4.33. 1991-2021 yillar1 aras1 kelime frekans ¢izelgesi -2
Sira No Kelime Frekans
11 science 1590
12 performance 1472
13 respectively 1467
14 yield 1460
15 determined 1453
16 used 1451
17 effect 1401
18 production 1384
19 different 1364
20 thesis 1307

Yukardaki islenen kelime gruplarinin wordcloud grafigi de asagidaki sekilde

gosterilmistir.
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Sekil 4.33. 1991-2021 yillar1 aras1 analizine gore wordcloud grafigi.

Bu terimleri toplu olarak birlestirilen tez kaynagimizda kullanim sikliklarin

gosteren diger bir grafigimiz ise asagida gosterilmistir.
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@study 00005202 @~/
1961.2021 TOPLU OZET
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N

0.00020- © weight 0.0002775
1991-2021 TOPLU OZET
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]
nents (1991-2021 TOPLU OZET}

Sekil 4.34. En sik kullanilan terimlerin kullanim egrisi.

Bu terimlerin birbirleriyle olan kullanim sikliklarini gosteren bir diger grafigimiz
ise asagida gosterilmektedir. Terimlerin arasindaki ¢izgi kalinliklar1 terimlerin birlikte

kullanim sikligin1 belirtmektedir.
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Sekil 4.35. En sik kullanilan terimlerin birlikte kullanim grafigi.



5. TARTISMA VE SONUC

Bu calismada 1991-2021 yillar1 arasinda zootekni alaninda yazilan tezler yoktez
sitesi lizerinden derlenerek elde edilmistir. Her sene i¢in ayr1 ayn filtreleme islemleri
yapilarak derlenen bu tezler son olarak toplu bir dokiiman haline getirilmistir. Bu
dokiiman metinsel veri kaynagi olarak kullanilmis olup bu veri setinden Python
programlama dili ve web tabanli bir yazilim olan voyant ile ¢esitli ¢ikarimlar yapilmistir.

Yapilan incelemeler sonucunda her sene zootekni alaninda yazilan tezlerin
inceleme konular1 ve tez sayilar farklilik gostermekle birlikte bazi konularin neredeyse
her sene yogun bir sekilde arastirma konusu yapildigi tespit edilmistir. Bu konulardan
bazilar1 “weight, feed, milk yield, egg, kg™ gibi terimlerdir.

Calismada kullanilan veri seti ve analiz sonuglari ile Tiirkiye’de zootekni alaninda
son 30 yilda yapilan ¢aligsmalarin odak noktalari tespit edilebilmektedir. Konu hakkinda
literatiir ¢alismasi yapilmis olup iilkemizde Zootekni alaninda bu tarz bir ¢alismanin

olmadig1 gozlenmistir. Caligma bu yoniiyle de 6zgiinliik kazanmaktadir.
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