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Teknolojinin hizli gelisimi ile beraber, internet, yaygin bir sekilde giinlik
hayatimizda kullanilmaktadir. Internet ve internet teknolojilerinin yayginlagmasi
ve her alanda kullanilmasi ile birlikte, tretilen veri miktar1 her giin artmaya
devam etmektdir. Boyut olarak artan verinin bigcimlendirilerek analiz edilebilir
hale getirilmis sekli, “Biiylik Veri” olarak adlandirilmaktadir. Biiylik verinin,
bireyler tarafindan analiz edilmesi, yorumlanmasi ve anlamli sonuglara
varilabilmesi ihtimali, verinin boyutundan dolayr kalmamistir. Biiyiik verinin
islenebilmesi, islenen verilerden anlamli sonuglar ¢ikarilabilmesi ve verilerin
icerisinde varolan tematik bilginin ortaya c¢ikarilmasi son yillarda 6nem
kazanmistir. Devletler, sirketler ve kurumlar, izleyecekleri politikalari
depoladiklar verileri analiz ederek belirlemektedir. Bu konuda gelisen teknoloji
ile verinin islenecegi donanim 6zelliklerinin de gelismesi, arastirmalara katki
sunmaktadir. Algilayicillardan toplanan veriler, sosyal medya paylasimlari,
firmalarin ve devlet kurumlarin barindirdig veriler, biiyiik veri icin 6rnek olarak
gosterilebilir. Bu verilerin biiyiik bir ¢ogunlugu kullanicilar tarafindan
olusturulmaktadir. Kullanici tarafindan veri paylasiminin en fazla yapildigi
ortamlar olarak sosyal medya platformlar1 6n plana cikmaktadir. Sosyal medya
platformlarinda kullanicilar karsilastiklar: bir problem, giincel bir sorun veya
herhangi bir konu ile ilgili yorumlarini ve deneyimlerini paylasmaktadir.

Bu tez g¢alismasinda, iki farkh platform ve iki farkh dil i¢in semantik analizi
yapilmistir. Tiirkce ve Ingilizce dillerinde kullanim oranlan dikkate alinarak
Reddit ve Eksi Sozliik sosyal medya platformlar1 secilmistir. Calismada, bu
platformlarda teknoloji kanalinda paylasilan kullanici yorumlari veri 6n isleme
adimlarinin ardindan, Gizli Anlam Analizi (GAA) ve Gizli Dirichlet Ayrimi (GDA)
algoritmalan ile konu modellemesi islemi gerceklestirilmistir. Iki algoritmanin
sonuglarinda olusan benzerlikler ve farkliliklar hem ayni dilde hem de Tiirkce ve
ingilizce dilleri icin ayr1 ayrn incelenmistir. Konu modellemede 6ne g¢ikan
yorumlar iizerinden, Varlik ismi Tanima (VIT) metotlar kullanilarak yorumlar
icerisinde gecen varlhk isimleri bulunmustur. Cevrimici ansiklopedi olan
WikiPedia’ daki metinsel bilgilerin semantik algoritmalar yardimiyla formath
bilgi haline getirildigi DBPedia iizerinde VIT metotlar ile tespit edilen varlik

ii



isimleri aciklamalar ile eslestirilmistir. Analiz edilen biiyiik veri ilizerinde
belirlenen sosyal medya platformlarinda konusulan tematik konular tespit
edildigi gibi, ayrica konularin belirlenmesinde etkin olarak gecen yorumlardaki
varlik isimleri ve aciklamalari da belirlenmistir.

Anahtar Kelimeler: Dogal dil isleme, metin madenciligi, konu modelleme, varlik
ismi tanima, ontoloji.

2020, 84 sayfa
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ABSTRACT
PhD Thesis
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Co-Supervisor: Asst.Prof.Dr. Kamil TOPAL

With the rapid development of technology, the internet is widely used in our daily
life. With the spread of internet and internet technologies and their use in every
field, the amount of data produced continues to increase every day. The format of
the increasing data in size, which has been formatted and analyzed, is called "Big
Data." The possibility of big data being analyzed, interpreted, and meaningful
conclusions by individuals are not due to the size of the data. It has gained
importance in recent years to be able to process big data, to draw meaningful
conclusions from the processed data, to reveal the thematic information existing
in the data. States, companies, institutions determine the policies they will follow
by analyzing the data they store. In this regard, the development of the
technology and the hardware features of the data will contribute to the research.
Sensor data, social media shares, data hosted by companies, and government
agencies can be shown as examples for big data. Users create the vast majority of
this data. Social media platforms come to the fore as environments where data
sharing is made most by the user. On social media platforms, users share their
comments and experiences about a problem they face, a current situation, or any
topic.

In this thesis, the semantic analysis was done for two different platforms and two
other languages. Reddit and Eksi Sozliik social media platforms were selected by
taking into consideration the usage rates in Turkish and English languages. In
this study, the topic modeling process was carried out with Latent Semantic
Analyzer (LSA) and Latent Dirichlet Allocation (LDA) algorithms after user
comments data preprocessing steps shared on technology channel in these
platforms. The similarities and differences in the results of the two algorithms are
examined separately for both the same language and Turkish and English
languages. Entity names in the comments were found by using Name Entity
Recognition (NER) methods. The text names in Wikipedia, the ¢evrimici
encyclopedia, are matched with the descriptions of the asset names determined
by NER methods on DBPedia, where semantic algorithms are converted into
formatted information. The thematic topics spoken on the social media platforms
defined on the big data obtained were identified, as well as the asset names and
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their explanations in the comments that were actively involved in the
determination of the topic.

Keywords: Natural language processing, text mining, topic modelling, name
entity recognition, ontology.

2020, 84 pages
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1. GIRIS

Teknoloji, canlilarin ihtiyaci olan mal ve hizmetlerin tiretilmesi ve gelistirilmesi
icin gerekli bilgi, beceri, yetenek ve bilimsel arastirma olarak tanimlanmaktadir
(WikiPedia, 2001). Teknoloji, toplumlarin ekonomik, kiiltiirel, siyasal ve sosyal
hayatini 19. yiizy1l’ dan itibaren 6nemli sekilde degistirmistir. Teknoloji kavrami
insanlarin hayatlarini kolaylastirmak amaci ile bulunmustur. Teknolojideki
ilerlemelerin de insan ihtiyaglar ile yakindan ilgisi bulunmaktadir. Teknolojinin
temelinde, teknolojiyi ortaya c¢ikaracak kadar bilgi birikimi ve deneyim
bulunmaktadir. Bilgi, stirekli kendisini yeniledigi ve glincelledigi icin teknoloji de
bilgi ile beraber kendini yenilemekte ve glincellemektedir. Sanayi devriminin
ortaya c¢ikisi ile baslayan teknolojik gelisim siireci, 20. yiizyilin sonlarindan
itibaren ise énemli olgiide, Bilgi ve Iletisim Teknolojileri (BIT) ¢ercevesinde

sekillenmeye baslamistir.

BIT, bilgisayar donanimyi, yazilimi ve diger pek cok bilesenin olusturdugu, bilgiyi
depolamak, islemek ve dagitmak icin gerekli altyapi ile biitiinlesik bir sistem
olarak tanimlanmaktadir (Wangwe, 2007). 20. ylizyilin ortalarinda bilgisayar,
akilli telefon ve internet gibi teknolojiler olmamasina ragmen hizla gelisen
teknoloji ile radyodan televizyona gecis yasanmistir. 80’ li yillardan itibaren
bilgisayar teknolojisindeki biiylime ve devamindaki yillarda bilgisayar
parcalarinin fiyatlarinin azalmasi nedeniyle bilgisayar her kurumun, her evin
vazgecilmez bir pargasi haline gelmistir. 90’ i yillarda internetin hayatimiza
girmesi ile beraber uzak konumlar birbirine dijital olarak yakinlasmis ve
insanlarin birbirleriyle iletisim kurmalarina olanak saglamistir. Internet
sayesinde diinya kiiciilmiis ve iletisim olanaklar1 artmstir. Internet, giiniimiizde

dev bir kiitiiphane halini almis ve biiylimesini her giin devam ettirmektedir.

internet, bireylerin iiretilen veriyi saklama, paylasma, kolay ve hizli bir sekilde
ulasma istegi sonucu ortaya ¢ikan bir teknolojidir. Internetle birlikte; zaman ve
mekan yeniden yapilandirilmistir. Teknoloji, bilginin sistematik olarak
islenmesini amaglamaktadir. Dijital teknolojiyle birlikte karmasikliktan ¢ok, az
bilgiyle cok islem yapabilecek arayiizler iiretilmektedir. Internet, web ortaminda

bulunan bilgi ve belgelerin cogalmasinin arkasindaki en biiytik itici glic olmustur..



Dinya var oldugu andan itibaren siirekli degisim ve doniisim icerisinde
olmustur. Ancak son yillarda iletisim teknolojilerinin gelismesiyle, diinya adeta
kiiciik bir kdy haline gelmistir. Ozellikle 21. yiizyilda gelistirilen teknolojik aletler
ve en onemlisi akilll cep telefonlariyla kullanilan internet, diinyayr avucunun
icine sigdirabilmistir. Internet ve sosyal medya araglariyla sosyallesen insanlar
artik birey olmaktan ziyade sanal dlemde toplumsal bir gii¢c olmaktadirlar. Is,
egitim, saglik, ticaret, ziyaret, ulasim gibi hayatin neredeyse her alanina etki eden
sosyal medya bilesenleri internet araciligiyla insanlarin hayatlarinda ¢ok énemli
bir yere sahip olmustur. Gliniimiizde diinya niifusunun yaklasik olarak %40’ 1
internete baglanmaktadir. Bu oran, 1995 yilinda %1’ ler seviyesinde

bulunmaktaydi (Caliskan ve Mencik, 2015).

Nifusunun yaklasik %56’ s1 sehirlerde yasayan diinyada, 5.11 milyar benzersiz
mobil kullanici vardir. 2019 yilinda 4.39 milyar internet, 3.48 milyar sosyal
medya kullanicisi bulunmaktadir. Ocak 2019' da 3.26 milyar kisi mobil cihazlarda
sosyal medya kullanmaktadir. 2019 yilinda, diinya genelinde mobil cihaz,
internet ve sosyal medya kullanimi Sekill.1’ de gosterilmektedir (Wearesocial,

2008).

DUNYA GENELI

Mobil Cihaz internet Aktif Sosyal Mobil Sosyal
Kullanimi Kullanicilar Medya Kullanicilan Medya Kullanicilan

& )

7.676 5.112 4.388 3.484 3.256

Milyar Milyar Milyar Milyar Milyar
Sehirlegme Orami: Niifus: Niifus: Niifus: Niifus:

%56 %67 %57 %45 %42

Sekil 1.1. 2019 y1li diinya geneli dijital kullanim1 (Wearesocial, 2008)

Tiirkiye’ de toplam niifusun %93’ it mobil cihaz kullanmaktadir. 2019 yilinda
59,36 milyon internet, 52 milyon aktif sosyal medya kullanicis1 bulunmaktadir.

Ocak 2019' da 44 milyon kisi mobil cihazlarda sosyal medya kullanmaktadir.



Sekil 1.2’ de ise Tiirkiye’ deki mobil cihaz, internet ve sosyal medya kullanimi

gosterilmektedir (Wearesocial, 2008).

TURKIYE

Mobil Cihaz internet Aktif Sosyal Mobil Sosyal
Kullanimi Kullanicilan Medya Kullanicilan Medya Kullanicilan

@ d

82.44 76.34 59.36 52.00 44.00

Milyon Milyon Milyon Milyon Milyon
Sehirlesme Orani: Niifus; Nifus: Nafus: Nifus:

%75 %93 %72 %63 %53

Sekil 1.2. 2019 yil Tiirkiye geneli dijital kullanimi (Wearesocial, 2008)

Internet teknolojileri de bilisim teknolojilerine bagh olarak biiyiik bir gelisim
gostermistir. Bu gelismeler ile birlikte, donanim maliyetlerinin gittikce
ucuzlamasi, strekli olarak iirettigimiz ve depolanan veri miktarinda biiytik bir
artis meydana getirmistir. Giiniimiiz bilisim ortaminda bilgiye ulasmak ve bilgiyi
kontrol etmek 6nem kazanmaktadir. Kullanicilar i¢in bilgiye erismek basittir,
ancak bilgiyi giincellemek ve paylasmak kullanicilar i¢in ¢ok kolay olmamaktadir.
Web 1.0’ in kisisel eglence mantigi, Web 2.0’ la birlikte kisisel yayinciliga
dontismiistiir. Web 3.0’ 1n 6zellikleriyle birlikte kisisel yayincilikta karsilasilan
kodlama ile ilgili karmasiklik yerini gorsel tabanl sistemlere birakmaktadir.
“Tut-stirtikle-birak” mantigiyla calisan bu sistemler kullanicinin icgerige
miidahalesini miimkiin hale getirmektedir. Web 3.0, toplayip birlestirme devri
olarak ifade edilmektedir (Creamer, 2008). Anlamsal web teknolojisi ile toplanan
veriler hem kullanicilar tarafindan kullanilmakta hem de bilgisayarlarin
anlamlandirabilecegi bir yapiya ulasmaktadir. Veri diinyamizi hizli bir sekilde
degistirmektedir. Zamanin baslangicindan 2003’ e kadar trettigimizden daha
fazla veri, her iki giinde bir iiretilmektedir. Urettigimiz bu veriler devletler,
sirketler vb. organizasyonlar i¢in kisacasi herkes icin deger tasimaktadir. Biitiin
bu yap1 biiylik veri kavramini ortaya ¢ikarmistir. Web teknolojilerinde yasanan

gelismeler sonucunda ¢evrimici blog, forum, yorum vb. sitelerin yayginlagsmasi ve



bu siteler tizerinden yapilan iriin, hizmet, kalite yorumlarinin kullanicilar

uizerinde etkili oldugu goriulmektedir.

Hizli gelisen teknoloji, geleneksel kitle iletisim araglarinin daha 6zellikli olmasini
saglarken, yeni iletisim aracglarini da kitlelere sunmaktadir. Bunlardan en yenisi,
son yillarda popiiler hale gelen, bireyler ve isletmeler tarafindan egitim, eglence,
bilgi edinme, reklam vb. amaglarla siklikla kullanilan sosyal medyadir. Rekabet
ustinligu saglayabilmek icin teknolojik ¢evreyi yakindan takip etmek isteyen
isletmeler, sosyal medyay da iletisim kanali olarak en etkin bigimde kullanmak
istemektedirler. Insanlar gerek cevresi gerekse de diinyada olup bitenden
haberdar olmasinin yaninda iiriin ya da hizmetlere iliskin bilgi edinme, eglenme,
arkadas edinme ve bazen de yasamin baskisindan kurtularak rahatlama gibi

birtakim gereksinimleri sosyal medya araciligiyla saglamaktadir.

Sekil 1.3’ de 2019 yilinda, internet ortaminda bir dakikada kullanicilar tarafindan
tretilen veri miktar1 gosterilmektedir. Sosyal medya platformu Twitter’ da
511.200 adet gonderi paylasilmistir. Instagram tizerinden 55.140 fotograf
paylasilmistir. Gonderilen metinlerin sayis1 18 milyonun tzerindedir. Bir
dakikada gonderilen e-posta sayisi yaklasik 188 milyondur. Teknoloji ile bagimli
olarak paylasilan veri miktar1 her gecen giin daha da artmaktadir. Paylasilan
verilerin 6nemi ve miktarinin buyiukligi burada rakamlar ile daha anlasilabilir
olmaktadir. Tamamen kullanicilar tarafindan paylasilan bu verilerin islenerek
anlamli sonuglar ortaya konulmasi daha da 6nemli hale gelmektedir. Biiytik veri
analizleri, insanlarin davranisilarini anlama ve disiincelerini ¢6zme konusunda
onceki zamanlara gore daha fazla katki sunabilir. Gelecek hakkinda daha tutarh
kararlar alma konusunda tahminler gelistirebilir. Diger bir yonden bakildiginda
yapilan analizlerin basar1 basarisi ne kadar ¢ok verinin saklandig1 degil, bilginin
ortaya cikarilmasi, davranis ve disiincelerin tahmin edilebilme kapasitesinde

yatmaktadir.
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Sekil 1.3. 2019 y1li dakikada tiretilen veri miktari

Sosyal medyanin ortaya cikisi ile birlikte insanlarin sosyallesmek icin iletisim
kurma sekillerini degistirip degistirmediklerine yonelik tartismalar, sosyal
medyanin tiim diinyada ortaya ¢ikan kitle hareketlerindeki rolii sebebi ile artan
bir ilgiye ulasmistir. Son donemlerde meydana gelen Arap Bahar, Ispanyol
Ofkeliler Hareketi (Indignados Protests), Isgal Et Eylemleri (Occupy Wall Street)
gibi kitlesel eylemler sosyal medya ortamlarinda yogunlasan asir1 oranda iletisim
teknolojilerinin kullanilmasi ve bilgi akis1 sebebiyle tiim diinyanin dikkatini
cekmektedir. Biiyiik kitlelerin takip ettigi sosyal medya platformlarinda yapilan
paylasimlar1 dogru dlciitlerle anlamak, filtrelemek, analiz etmek, metinler
araciligiyla olusan anlam triinleri ile ilgilenen genis kapsamli sosyal ve kiiltiirel
arastirmalar icin kullanilan bir arastirma yontemi olan semantik analizi yapilarak

yorumlamak 6nemli hale gelmistir (Conover vd., 2013).

Veri analizi bilgisayar bilimi, biyoloji, tip, finans ve iilke gilivenligi gibi
disiplinlerde son derece 6nemli ve zorlu bir problem olmustur. Biiyiik miktarda
veriyi analiz etmek oldukca zor bir is haline gelmistir. Diinyadaki bilgi miktari
biiyiiktiir ve katlanarak artmaktadir. Ornegin, Facebook gibi cesitli sosyal aglar
glinde terabaytlarca veri, video, duvar yazis1 vb. seklinde veri liretir ve yakin

gelecekte dnemli 6lciide daha fazla veri liretecektir.



Bugiin verilerin boyutunun biiyiik olmasindan dolay1 daha 6nce goriilmemis ve
geleneksel veri yonetimi teknikleri ile analiz edilemez. Bununla birlikte, biyik
verilerden etkin bir sekilde “anlam ¢ikarabilmek”, farkli alanlarda her
zamankinden daha fazla 6nem kazanmaktadir. Bilgisayar biliminde, kiiresel
egilimleri ve kullanici davranisini anlamak i¢in internet 6l¢eginde verilerin analiz
edilmesi gerekmektedir. Biyolojide, karmasik biyolojik sistemleri anlamak i¢in
cok miktarda DNA ve RNA dizilim verisinin yorumlanmasi esastir. Siralama
verilerinin tssel olarak biiylimesi, depolama kapasitesinin biiyiime oranini
asmistir. Saghk alaninda saglik cihazlari, uyku, kalp atis hiz1 ve diger saghk
kosullarini izleyerek hastalarin durumunu yansitan ¢ok miktarda veri iretir.
Finans alaninda, borsa, sirketlerin karlarini maksimize etmelerine yardimci
olabilecek biiyiik miktarlarda islem verisi tiretir. Ulke giivenliginde, hiikiimetler
her gin kitliphanelerde bulunan metin miktarindan daha fazla miktarda
terabaytlarca veri toplamaktadir. Bu veriler, daha sonra iilkeye yonelik
potansiyel tehditleri belirlemek icin analiz edilebilir. Orneklerde goriildiigii gibi,

biiylik miktarda bilgiden yararlanmaya baslayan bir¢ok alan bulunmaktadir.

Tweetler, sosyal medya mesajlari, blog yazilari, forum yazilar ile gittikce artan
miktarda metin verisi liretilmeye devam etmektedir. Verinin igerisinden anlamli
ve istenen bilgilerinin bilgisayarin anlayabilecegi anlamlarin c¢ikarilmas i¢in
Dogal Dil isleme (DDI) teknikleri kullaniimaktadir. DDI; sohbet botlar1 (chatbots),
makale veya yazilarin 6zeti, dil ¢eviri ve veriden goriis tanimlama gibi bircok
akilli uygulamada kritik bir rol oynamaktadir. Makine Ogrenmesi modellerini ve
algoritmalarini  uygulayabilmemiz icin oncelikle metinlerin islenmesi

gerekmektedir.

Hesaplamali dil bilim hem bilimsel hem de miihendislik olarak goériilebilir.
Genellikle DDI olarak adlandirilan hesaplamal dil bilimin miihendislik ve yapay
zeka tarafl, buyik olc¢iide, dil ile yararli seyler yapan hesaplama araglari
olusturma ile ilgilidir. Istatistiksel DDI olasiliklari, bir ifadeyi veya metni analiz
ederken karsilasilan alternatiflerle iliskilendirir ve en olas1 sonucu dogru olani
kabul eder. Diinyayla yakindan iliskili olan olgular1 olan so6zciikler, sik sik
birbirine yaklasir ve bu tiirdeki metinleri hizlica ¢c6zmek daha kolay ve giivenilir

olmaktadir.



Bu tez c¢alismasinda, biiyiik veri niteliginde iki farkl platformdan (Reddit ve
EksiSozliik) ve iki farkh dil (Tirkce ve Ingilizce) elde edilen verilerin DDI
teknikleri ve konu modelleme algoritmalar1 kullanilarak bilgisayarlar tarafindan
da anlasilip islenebilmesi saglanacaktir. Elde edilen analiz sonuclar
yorumlanarak konu hakkinda yapilan paylasimlarin egilimleri belirlenecektir.
Konu basliklarinda gegen varlik isimleri belirlenerek DBPedia projesi iizerinde
varlik isimlerine ait tanimlamalar bulunacaktir. Calisma teknoloji baslig1 altinda
diinya ve Tiirkiye’ de paylasilan verilerin islenmesini izerine olsa da kullanilacak
olan yontem ve tekniklerin ileri de farkli yaklasimlar icin de kullanilmasi
acisindan onem tasimaktadir. Bir baska ac¢idan bakildiginda; teknolojinin
gelismesi ile beraber giinliik yasamimizda siirekli olarak kullandigimiz sosyal
medya ortamlarinda paylasilan verilerin analizi, yorumlanmasi ve sonug¢ ¢ikarimi

konusunda 6nemli katki sunmasi beklenmektedir.



2. KAYNAK OZETLERI

Bu béliimde, dogal dil isleme yontemleri ve konu modelleme temelli yaklasimlar

ile ilgili literatiirde yapilan ¢alismalar kapsamli bir sekilde arastirilmistir.

Bleivd. (2003), yaptiklari ¢calismada, metin toplulugu (corpus) gibi ayrik verilerin
toplanmasi icin olasilik modeli olan Gizli Dirichlet Ayrimi (GDA) modelini
acikladilar. Temel GDA modeline gore, her belgedeki her kelime, konu
dagilimlarinin bir karisimi arasindan segilmektedir. Bir belge, konularin bir
dagilimini icerir. GDA, Markov zinciri Monte Carlo simiilasyonlarini1 kullanarak

kelime ve belge konu dagilimlarindaki parametreleri tahmin etmektedir.

Li vd. (2010), dokiimandaki belirgin 6zellikleri ¢ikarmak amaciyla “Sentiment-
LDA” ve “Dependent Sentiment-LDA” olmak tlizere iki yontem onermislerdir.
Onerdikleri yontemler ile iiriin 6zelliklerini ¢cikartirken eszamanli olarak duygu
ifadelerini de ¢cikartmislardir. Bu yontemleri; dokiimandaki duygu ifadelerinin
temel varlik ile iliskili olmas1 fikrinden yola c¢ikarak gelistirmisler ve duygu
ifadeleri ve belirgin o0zellikleri biitiin olarak ele alinmistir. “Dependent
Sentiment-LDA” ile ayrica sentiment polaritelerinin  belirlenmesini

amagclamiglardir.

Balkan ve Takc (2010), kavram ¢ikarmanin bir asamasi olan terim
benzerliklerine dayal kiimelemede kullanilan ti¢ ydontemi incelemis ve en basarili
yontemi bulmaya calismistir. Calisma, Tirkge dili lizerinde yapilmistir. 11
dokiimandan olusan kii¢tik bir veri seti kullanilmistir. Dokiimanlarin hepsi egitim
konusundadir ve ortalama 1500 kelime icermektedir. Denemelere baslamadan
once her bir dokiimani sunacak terim 6zellik seti ¢ikarilmistir. GAA ve k-Ortalama
yontemi, terimlerin dokiimanlara dagitilmasi konusunda karsilastirilmistir. Daha
sonra bir uzman tarafindan yapilan dagitimin dogrulugu kontrol edilmistir.
Sonug olarak k-ortalama yénteminin bu veri seti ve ¢alisma i¢in en dogru sonucu

verdigi gorilmiistiir.

Zhao vd. (2011), yaptiklar1 calismada geleneksel medya (New York Times) ile
Twitter konu iceriklerini karsilastirmistir. Twitter’ deki konu basliklarini ortaya

¢ikarmak icin GDA kullanmislardir. Kisa tweet' ler icin tasarlanmis ve mevcut



modellere kiyasla etkinligini gosteren yeni bir Twitter-GDA modeli
gelistirmislerdir. Twitter ve geleneksel haber medyalar1 arasindaki giincel
farkliliklarin analizini kolaylastirmak i¢in konu kategorileri ve konu tiirleri
kavramlarini tanitmiglardir. Twitter lizerinden elde edilen konularin, geleneksel
haber medyasinda az yer bulan haberlere iyi bir kaynak olabilecegini, Twitter
kullanicilarin 6nemli haberlerin yayilmasinda 6nemli rol oynadigi sonucunu elde

etmislerdir.

Jo ve Oh (2011), ayni bashk altindaki iriin 6zelliklerinin yorum igerisinde
birbirine yakin olduklari fikrinden yola ¢ikarak bir ciimledeki tiim kelimelerin tek
bir urin ozelligi ile iligkili oldugu yaklasimini varsayan “Sentence-GDA”
yontemini onermislerdir. Sonra ise bu yontemin gelismis bir hali olan “Aspect
Sentiment Unification” gelistirmislerdir. Bu yontemde tiriin 6zellikleri ve duygu
ifadeleri birlikte modellenerek o6zellik, duygu ifadesi ciftlerinin ¢ikartilmasi
saglanmistir. Bu amagla duygu ifadelerinin kiiciik bir kiimesinden de
yararlanilmistir. Yontemler elektronik ve restoran veri kiimelerine uygulanarak

uriin 6zellikleri ve 6zellik, duygu ifadesi ciftleri basarili bir sekilde elde edilmistir.

Unald: ve Kirkgoz (2011), yaptiklari calismada, anadili Ingilizce olan tiniversite
ogrencileri ile anadili Tiirkce olan liniversite 6grencileri tarafindan olusturulan
metinleri GAA algoritmas1 kullanarak karsilastirmisladir. Karsilagtirmanin
yapilabilmesi icin anadili Tiirkce olan 6grencilerin Ingilizce olarak yazdig
metinlerden bir derlem olusturulmus ve bu derlem anadili Ingilizce olan
tiniversite 6grencileri tarafindan yazilmis metinleri iceren baska bir derlemle
karsilastirlmistir. Bu karsilagtirma stirecinde ii¢ ¢esit anlam indeksi
kullanilmistir: timce, paragraf ve metin geneli. Elde edilen sonuglar, bu yontemin
literatlirde gecen diger ¢calismalarda ortaya ¢ikarilmis olan yeterligiyle paralellik

gostermektedir.

Kuzu vd. (2012), cagr1 merkezi kayitlarinin otomatik ses tanima sistemiyle yaziya
dokiilmesinden sonra, metinsel igeriklerin 6znitelik vektorleri ile temsili ve farkh
oriintii tanima yontemleri ile smiflandirilmas: iizerine ¢ahsmistir. Oznitelik
cikariminda vektor uzay1 modeli, gizli anlamsal analiz ve tekrarl artik 6lgekleme

yontemlerinden yararlanilirken, k-Ortalama siniflandirici, Karar Destek



Makineleri (KDM) ve YSA kullanilarak da metinsel icerikler, konularina gore
siniflandirilma yoluna gidilmistir. 6 kategori i¢cin, KDM, k-Ortalama ve YSA
kullanilarak siniflandirma egitimi yapilmis, konusma tanima ¢iktilarindan gelen
metinlerle bu siiflandiricilarda metinlerin siniflandirma testleri yapilmistir.

KDM ve YSA’ nin benzer metin siniflandirma egrileri ¢izdigi gézlemlenmistir.

Yazdani ve Belis (2013), yaptiklar1 ¢alismada, Wikipedia’ y1 kullanarak
kelimelerin veya metinlerin anlamsal iliskisini hesaplama yontemi 6nermislerdir.
Ansiklopedi makalelerini filtrelemek suretiyle bir kavramlar ag1 olusturulmustur
ve her kavram bir makaleye karsilik gelmektedir. Kavramlar arasinda iki tir
agirlikli baglanti g6z 6niine alinmaktadir. Biri yazilarin metinleri arasindaki
baglantilari, digeri metinler icerisinde bulunan sézciiklerin benzerlikleridir.
Kavramlarin birbirine olan baglantilar1 lizerinden rastgele hareket eden ve
hareket mesafesini hesaplayan bir algoritma gelistirilmistir. Gelistirilen
algoritmanin icerisinde k en yakin komsuluk grafiginin Wikipedia gibi biiyiik bir

kaynakta kullanilabilirligi de gosterilmistir.

He vd. (2013), ¢alismalarinda 3 biiyiik pizza sirketi arasinda sosyal medya
verilerini kullanilarak rekabet analizi c¢alismas1 yapilmistir. Ay bazinda
misterilerin begenileri, paylasimlari ve yorumlari ele alinarak metin madenciligi
ile analiz sonuglarini ortaya koymuslardir. Analizler sonucunda firmalarin sosyal

medyadaki rekabeti gelistirmesine yonelik tavsiyelerde bulunmuslardir.

Conover vd. (2013), calismasinda yazarlar 2011 yilinda Amerika Birlesik
Devletleri’ nin New York sehrinde gerceklesen “Occupy Wall Street”
protestolarini incelemislerdir. Bu olaylar, finansal ¢evrelerce tinlii Wall Street
caddesinde, tim diinyadaki ekonomik esitsizligi protesto etmek i¢in baslamisti.
Protestolar esnasindaki etkin kullanicilarin ge¢mis paylasimlari incelenmis ve bu
kullanicilarin birbirleriyle sosyal medyada iletisimlerinin oldugu, ayrica yerli ve

yabanci sosyal hareketlere karsi duyarh olduklarini gozlemlenmistir.

Erdur ve Alath (2013), yaptiklar calismada, birbiri ile iliskili veri bulutlarinda
bulunan veri setlerini sorgulamak ve 6zel veriler lizerine yogunlasarak veriler

lizerinde olusan degisimleri izleyebilen mobil uygulamalarin gelistirilmesini
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basit hale getirmek icin bir sistem tasarlamislardir. Onerilen sistem ile “bagh veri
ortam1” olarak adlandirilan ve iligkili veri bulutlari ile mobil uygulamalar: soyut
olarak incelenmektedir. Sistemin kullanilabilirligi gostermek icin filmler
hakkinda bilgileri tutan en genis veri setlerinden biri olan LinkedMDB
kullanilmistir. Diisiiniilen senaryoda bir Android telefon kullanicisi, en sevdigi
yonetmen olan Robert Redford' un yeni bir filmi vizyona girdiginde haberdar
olmak istemektedir. Mobil uygulama i¢in SPARQL sorgusu olusturulmus ve bu
sorgunun takip edilmesi saglanmis ve ilgili yonetmene ait filmler listelenmistir.
Filmlerde herhangi bir degisim oldugunda listenin sonuna eklenmis ve

kullanicinin haberdar edilmesi saglanmistir.

Zhou ve Chen (2014), Twitter tizerindeki veri akisina gore olay algilama tizerine
bir ¢alisma yapmislardir. Ger¢ek zamanli uygulamalar icin tweet akislar
lizerinden, cevrimici sosyal olay izlemesi, kriz yonetimi ve karar verme gibi
sorunlar1 incelemislerdir. Ilk olarak, atilan tweetlerin temsili i¢cin sosyal icerik,
yer ve zaman bilgilerini birlestiren yeni bir yer-zaman kisith konu modeli
onermislerdir. Iletilerin benzerligini bulmak icin icerigi, yeri, zamam ve
baglantiy1 iceren dort oznitelik tizerindeki fark goézetilmistir. Son yillarda
Avustralya' da meydana gelen iki kriz sirasinda uzun tweet akislar tizerinden
kapsamli deneyler yapilmistir. GDA tabanli ¢evrimicgi olay tespit etmek icin
olusturulan model, GDA ile karsilastirildiginda, ¢evrimici olay tespit etme

performansinin daha iyi oldugu gézlemlenmistir.

Sarker vd. (2015), yaptiklar1 ¢alismada sosyal medya verilerini kullanarak
“Farmakovijilans” icin bir inceleme yapmiglardir. ilaglarin neden oldugu zararh
hasta sonuglar1 olarak tanimlanan ilaglarin zararhh reaksiyonlarinin otomatik
olarak izlenmesi, halen tip bilisimi toplulugundan ilgi géren zorlu bir arastirma
problemi oldugu icin son yillarda sosyal medyada kullanici tarafindan yayinlanan
veriler, ilaglarin zararli reaksiyonlarini izleme i¢in yararli bir kaynak haline
gelmistir. Sosyal medyadan ilaglarin zararlh reaksiyonlarinin tespitinde farkh
yaklasimlar1  karakterize  etmek icin  metodolojik  bir  inceleme
gerceklestirmislerdir. Medline, Embase, Scopus Google Scholar arama motoru,
Web of Science veritabanlarindan ve sosyal medyadan ilaglarin zararh

reaksiyonlarinin tespiti ile ilgili yaklasimlar ve calismalar tespit edilmistir.
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Calisma, oncelikle ilaglarin zararli reaksiyonlarini bulma yaklasimi, verinin
boyutu, veri kaynagi, kullanilabilirlik ve degerlendirme olgiitleri gibi farkh
ozelliklere gore smiflandinlmistir. Inceleme sonunda, ilaglarin zararh
reaksiyonlarini izleme i¢in genis miktarda sosyal medya verisinin kullanimina

olan ilginin arttig1 g6zlemlenmistir.

Yalginkaya ve Singh (2015), tarafindan yapilan c¢alismada, “Bina Bilgi
Modellemesi” literatiiriiniin kapsamli, sayisal ve sistematik bir siniflandirmasi
bulunmamasindan dolayr 2004' ten 2014' e kadar yayimlanan “Bina Bilgi
Modellemesi” arastirma g¢alismalarinin biliytik bir bolimi sentezlenmis ve
etiketlenmistir. 975 akademik makalenin 6zetlerine dogal dil isleme teknigi olan
Gizli Anlam Analizi (GAA) uygulanmistir. Yapilan analiz sonucunda, on iki ana
arastirma alani ortaya konmustur. Her ana alanla iliskili ¢esitli spesifik arastirma
temalar1 belirlenmistir. Bu temel arastirma alanlar1 ve arastirma temalarin, Bina
Bilgi Modellemesi arastirmalarindaki model ve egilimlerini gosterdigi

belirtilmistir.

Hatipoglu ve Omurca (2015), tarafindan yapilan ¢alismada Turkge’ nin yapisal
ozelliklerine gore istatistiksel olarak puanlandirilmasi ve gizli anlam c¢ikarim
yontemlerini sezgisel olarak birlestirilerek ciimle se¢cimi yapan melez bir model
sunulmustur. Calismada, metin 6zetleme sorunu iizerine cahsimistir. Ozet
cimlelerin secimi, 6zetlenecek metinlerin Tiirk¢e’ nin dil 6zelliklerine dayal
istatistiksel puanlandirilmasi ve anlamsal puanlandirilmasi yontemlerinin melez
sekilde degerlendirilmesi ile gerceklestirilmistir. Ozetlenecek metinlerde yer
alan ciimlelerin 6zet climle adaylig1 icin aldiklar1 puanlar, yapisal ve anlamsal
ozelliklerin sezgisel bir agirliklandirma yontemi ile birlestirilmesi ile
belirlenmistir. Calisma kapsaminda veri 6n isleme, yapisal olarak istatistiksel
puanlandirma, GAA analiz ve melez climle se¢imi asamalar1 Tiirk¢e yazilmis
metinler TUzerinde basariyla gerceklestirilmistir. Elde edilen sonuglarin
degerlendirilmesi icin 6zetleme sistemi gelistirilmistir. Gelistirilen bu sisteme ve
farkli kullanicilara ayni1 metinler verilmis ve kullanicilarin 6nerileri
karsilastirilmistir. Bu karsilastirma sonucunda “Gilines Sistemi” metninin 6zeti ile
kullanicilarin bu metinden sectigi ciimleler %77.5, “Charles Bukowski” metninin

oOzeti ile kullanicilarin bu metinden sectigi ciimleler % 82 oraninda eslesmistir.
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Kakisim vd. (2016), twitter sosyal aginda aktif olan bilgisayar korsanlarinin ve
takipcilerinin paylasimlarini analiz ederek siipheli gruba ait yaygin etiketleri
tespit eden bir model gelistirmistir. Siipheli gruba ait yaygin etiketlerin
cikarilmasi i¢in Terim Frekansi-Ters Dokiiman Frekansi (TF-TDF), Twitter’ in
yapisinda olan favori ve re-tweet sayisi ile yeniden yorumlanmistir. Kelimenin
grup icerisindeki 6nemini 6grenmek icin favori ve re-tweet sayisi, kelimenin TF-
TDF degeri ile carpilmistir. Elde edilen 0Oznitelik uzayr hedef bilgisayar
korsanlarina benzeyen en kuvvetli siipheli adaylarin bulunmasi igin
kullanilmistir. Sonuglar, gelistirilen model ile tespit edilen siipheli profillerin

Twitter tarafindan mahkeme kararlari ile kapatildigini géstermektedir.

Ekinci ve Omurca (2016), kullanic1 yorumlarindan trtiin 6zelliklerini ¢ikarmada
en popililer konu modelleme yontemlerinden biri olan GDA kullanilmistir. Tiirkce
otel yorumlar1 tlzerinden elde edilen deneysel sonuglar, LDA' nin o6zellik

cikarmada basarili oldugunu géstermistir.

Pavlinek ve Podgorelec (2017), metin smiflandirma icin GDA ile kendisini
egitebilen bir model tasarlamislardir. Metin siniflandirmas: icin “seLDA”
metodunu, konu modellerine dayali temsillerle yari-denetimli bir sekilde
gostermislerdir. Kendi kendine egitim, etiketsiz verilerin bilgilerini kullanarak
kiictiik ilk etiketli kiimeyi biiytitmek icin kullanilmistir. Genisletilmis bir etiketli
kiimede “Naive Bayes Multinomial” (NBMN) ve KDM siniflandirma algoritmalari
uygulayarak konu bazli sunumun tahmin dogrulugunu nasil etkiledigini
arastirmiglar. Cikan sonuclar, TF-TDF yontemiyle olusan sonuglarla
karsilastirilmistir. Sonuglar, seLDA yonteminin, NBMN ile birlikte kullanildiginda,
diger benzer yontem ve varyasyonlara gore siniflandirma dogrulugu agisindan

o6nemli 6l¢iide daha iyi performans gosterdigi sonucu elde edilmistir.

Tsumoto vd. (2017), hastaliklarin teshisi icin metin madenciligi yontemini
kullanmiglardir. Calisma hastalarin elektronik hasta kayitlarinda bulunan
sikayetler, fiziksel bulgular, laboratuvar sonuglari vb. yaklasik 200 GB boyutunda
veri lizerinden yapilmistir. Toplanan veriler iizerinde metin madenciligi islemi
bashica 4 asamada gerceklestirilmistir. Ilk olarak morfolojik analizi yapilarak

terimler matrisi elde edilmistir. Daha sonra benzerlik analizi ile etiketler
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siniflandirilmis ve baslica anahtar kelimeler olusturulmustur. Siralamalarina
gore anahtar kelimeler secilmis, egitim icin ornekler olusturulmustur. Son
asamada egitim orneklerine, “Darch Derin Ogrenme", KDM, Yapay Sinir Aglar
(YSA) ve Karar Agaglar1 gibi 68renme metotlar1 uygulanmistir. Uygulama
sonunda Darch Derin Ogrenme metotunun diger metotlara gore hastaliklarin

teshisinde daha dogru sonuglar verdigi goriilmiistiir.

Tonon vd. (2017), Isvicre Silahli Kuvvetleri' nin Ar-Ge kurumu olan “Armasuisse
Science and Technology” olarak, Twitter verilerini analiz ederek dogal afetler ve
terorist faaliyetler gibi olaylari tespit etmek i¢cin bir Sosyal Medya Analizi sistemi
gelistirmislerdir. Gelistirilen sistemde toplanan twitter paylasimlarindan DDIi
yontemleri kullanilarak kelimeler dgelerine ayrilmaktadir. Ogelerden yiiklem
“WORDNET”, kisi, nesne ve yer verileri DBPEDIA ile eslestirilerek Kaynak
Tanimlama Cercevesi (KTC) modeline doniistiiriilmektedir. Giivenlik
analistlerine verileri grafik olarak yorumlayabilme olanag1 tanimaktadir.
Yaklasim 6zel olaylari tespit etmede basarili olmustur. DBPedia i¢in olusturulan
SPARQL sorgularinin manuel olarak olusturulmasi sistemin zorluklarindan biri

olarak gosterilmektedir.

Guo vd. (2017), GDA teknigi kullanarak misterilerin ¢evrimici olarak yaptigi
degerlendirme ve derecelendirme bilgilerinin memnuniyet analizini yapmigstir.
Yapilan ¢alismada kullanilan veri seti 16 lilkede bulunan 25.670 otel icin 266,544
cevrimici yorum icermektedir. Toplanan tiim otel incelemelerinde miisteri
memnuniyetinin boyutlarin1 ¢ikartmak ve etiketlemek icin GDA kullanilmistir.
GDA tarafindan 30 konu tanimlanmistir ve her bir konu iginde en iyi 20 kelime ve
bu kelimelerin ilgili konudaki agirliklar gosterilmektedir. Bu konular igerisinde

oda durumu ve hizmet kalitesi en 6nemli boyut olarak bulunmustur.

Kherwa ve Bansal (2017), GAA iizerine bir ¢alisma yapmislardir. Cesitli DDI
uygulamalarinin bilimsel yayinlarindan elde edilen bir veri setinde terimlerin
birbirleri ile iligkilerini bulmak icin GAA yontemini kullanmislardir. Calisma
sonunda GAA, Tekil Deger Ayristirma (TDA) ile ayni anlamli ile birden fazla terimi
azalttigini ve birden ¢ok anlami olan terimleri tanimlayabilecegini ve diistik

boyutlu kavramsal alandaki belgeleri temsil ettigini gostermektedir.
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Xie vd. (2018), e-sigara kullanimin zararlari iizerine bir ¢alisma yapmislardir.
Calismada e-sigara forumu olan “e-cigarette-forum.com” adresinden 2008 ve
2015 yillar arasindaki, farkli 64 alt forumdan 197106 kullanicinin 6.054.832
gonderisini toplamislardir. Sosyal medyadan e-sigara hakkinda giivenilir bilgi
elde etmek icin derin yapay sinir ag1 modeli tasarlanmasi amacglanmistir.
Olusturulan modele gore 1591 benzersiz zarar ve 9930 e-sigara bileseni tespit

edilmistir.

Wang vd. (2018), iki rakip iiriin i¢in internet lizerinden yapilan yorumlar1 GDA
teknigi ile inceleyerek analizini yapmustir. Iki {iriiniin avantajli ve dezavantajh
yanlar1 analiz edilmistir. Veriler amazon.com adresinden toplanmustir. ki farkh
markanin kablosuz bilgisayar faresi triinline yapilan yorumlar tizerinde ¢alisma
yapilmistir. Toplanan veriler 6ncelikle pozitif ve negatif olmak {lizere iiriinlere
verilen puanlara gore 1-2-3 yildiz alan yorumlar negatif olarak, 4-5 yildiz alan
yorumlar pozitif olarak siniflandirilmistir. Elde edilen veri lizerinde metin
madenciligi islemleri uygulanmis daha sonra GDA teknigi kullanilarak analiz
islemi yapilmistir. Yorumlar tlizerinde uygulanan GDA tekniginden elde edilen
basliklar birbirine benzeyen, birbirinden farkliik gosteren olmak iizere
siniflandirilmis ve farkh firmalara ait iki Uriin hakkinda yapilan yorumlar

listelenmistir.

Tasar vd. (2018), yaptiklar ¢alismada dogal dil sorgusunun hem dilbilimsel hem
de anlamsal teknolojilerden yararlanilarak ontoloji sorgu diline ¢evrilmesi i¢in
bir yontem ile mimari 6nerilmistir. Ontolojilerin bilgi kaynagi olarak kullanildig:
Onerilen yontem ve mimaride, yapisal olmayan dogal dil sorgusunun otomatik
olarak yapisal bir sorgu dili olan SPARQL’ a doniistiirilmesi ve Uretilen sorgu ile
bagl veri iizerinden cevap liretilmesi siirecleri agiklanmistir. Onerilen mimaride
aciklanan “Sorgu Anlamsallastirma” katmani, bu katmanda tanitilan islemler ve
dogal dil farkinda bir ontoloji gelistirilerek tasarlanan yontem ile ilgili
calismalardan farkli bir yaklasim izlenmistir. DDI teknikleri ve anlamsal web
teknolojilerinin birlestirilerek tasarlanan bu farkh yaklasim ile literatiire katki

hedeflenmektedir.
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Yildiztepe ve Uzun (2018), yaptiklar1 c¢alismada, olasiliksal GAA ve GDA
yontemleri lizerine calismislardir. Farkli haber ajanslarinda bulunan Tiirkce
haber metinlerinin anlamsal benzerliklerine gore kimeleme uygulamasi
olusturulmus ve uygulamadan elde edilen sonuclar incelenmistir. Elde edilen
sonuglara gore iki yontemle de ayni konudan bahseden haber metinleri basarili

bir sekilde siniflandirilmis ve anlamsal olarak yakin haberler belirlenmistir.

Merchant ve Pande (2018), DDI tekniklerini ve GAA algoritmasin kullanarak
uzun metinlerden kisa ve faydali 6zetler ¢ikarmak icin dava dosyalar iizerinde
calisma yapmislardir. Yapilan ¢alismada ceza ve hukuk mahkemeleri tiirtinde
dosyalar1 incelenmistir. Olusturulan modelin ROGUE-1 skoru 0,58 oranina

ulagsmistir. Yapilan ¢alisma Ingilizce metinler iizerinde uygulanmistur.

Senel vd. (2019), calismalarinda ile diyalog tabanl Tiirkce metinler icerisinde
konu degisimini otomatik olarak algilayabilen siniflandiricilar gelistirilmistir. Bu
siniflandiricilarin  gelistirilebilmesi icin oncelikle Turkce forumlardan konu
tabanh karsilikli konusma verileri tasnif edilerek ham bir veri kiimesi elde
edilmistir. Olusturulan veri kiimesi lizerinde klasik bir yéntem TD-TDF ile bir
derin Ogrenme modeli, otomatik konu degisimi tespiti problemi icin
karsilastirllmistir. Klasik yontem ile test kiimesinde %80’ lere varan basari elde
edilirken, derin 6grenme yonteminin performansinin %76 seviyesinde kaldigi

gozlenmistir.

Yildiz ve Findik (2019), yaptiklar1 ¢alismada Tiirkge soru benzerligi tespiti i¢in
cesitli anlamsal metin benzerligi yontemlerinin analizini yapmistir. Bir veri
setinde verilen soruya benzer anlama sahip sorular tespit etmek icin elle
cikarilmis Oznitelikler ve yinelemeli YSA incelemislerdir. Cikarimi yapilmis
Ozniteliklerin ve sinirsel yontemlerin performansini karsilastirmak igin farkh
denemeler yapmislardir. Deneme sonuglarina gore yinelemeli aglar, sozciik ve
sozciik koki eslesme sayilari, TF-TDF vektorleri ve sozciik vektorlerinin
benzerlikleri gibi 6zniteliklere dayanan geleneksel yontemlerden kayda deger
oranda daha basarili sonuglara ulagsmaktadir. Yinelemeli aglarin basariminin,
ozniteliklerin silirece dahil edilmesiyle daha da gelistirilebilecegi deney

sonuglariyla ortaya ¢ikmistir.
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Ekinci vd. (2020), Tiirkiye’ deki arastirmacilar tarafindan yayinlanmis tip
makalelerinin otomatik ve anlamsal analizini ger¢eklestiren bir konu modelleme
yontemi olan GDA uygulamistir. Deneysel calisma, yillara gore bir tip veritabani
olan PubMed’ den elde edilen son 11 yildaki tip literatiiriindeki makaleler
tizerinde gergeklesmistir. Deneysel sonuglar incelendiginde, son 11 yilda trend

olan ¢alisma basliklarinin basaril bir sekilde kesfedildigi gdzlenmistir.

Ulas ve Karabay (2020), 1970-2017 tarihleri arasindaki farkli haber
kaynaklarindan olusan teror verilerinin bir araya gelerek olusturdugu Global
Teror Veritabani isimli veri kiimesini incelemislerdir. Teror olaylarinin buiytk
veri cercevesinde makine 6g8renmesi teknikleri ile analizi ve siniflandirmasi
islemi yapilmistir. Bir teror olayinda saldirinin tipi, saldir1 yapilan tlke, bolge,
saldirinin hedef kitlesi ve kullanilan silah ttirti gibi 6zellikler ele alinarak tahmin
edilmede kullanilmistir. Calismada, Apache Spark ve Python programlama dili
kullanilmistir. Veri kiimesi iceriginde bulunan en ¢ok saldir1 gerceklestiren ilk 10
teror orgiti ele alinmis, alti farkli siniflandirma algoritmasi uygulanmistir.
Uygulanan algoritmalar arasindan en yiiksek agirlikli dogruluk orani olarak k-En

Yakin Komsu algoritmasi %98,2 ile en yliksek deger bulunmustur.
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3. SISTEMIN GENEL YAPISI VE VERi TOPLAMA

Bu boliimde, calismada genel olarak tizerinde ¢alisilan Biiyiik Veri, DDI konular1
ile sistem mimarisine genel bir bakis yapildiktan sonra veri toplama konusu ve

veri 6n islemenin detaylar1 anlatilacaktir.
3.1. Buyiik Veri

Glinimtuzde bilginin giicii, teknolojinin ilerlemesi ve internetin gelismesi ile
beraber daha 6nemli hale gelmistir. Bununla birlikte, internet, web ortaminda
paylasilan her bilginin kullanilabilir olmamasindan dolay: “Bilgi Copliigii” olarak
anilmaya baslanmistir. Bu derece fazla bilginin oldugu ¢opliikten anlaml bilgiler
elde edilebilecek olmas1 “Biiyiik Veri” kavramini ortaya ¢ikarmaktadir. Bu
verilere, web sunucu ve istemci giinliikleri, sosyal medya paylasimlari,
algilayicalardan elde edilen veriler, ses ve gortinti aktarimlar, istatistiki bilgiler,
haberler, log dosyalari, arsiv sistemleri gibi veriler 6rnek olarak gosterilebilir.
Biiyiik Veri, bu farkli kaynaklardan elde ettigimiz tiim bu verilerin anlamh ve
islenebilir hale doéntstirilmiis bicimidir. Baslangicta bir bilgisayar ile
islenemeyen veri anlamina gelen Biiyiik Veri, giiniimiizde veri analizi veya
gorsellestirme ile ilgili her seyi 6ne ¢ikarmak i¢in kullanilan bir terim olmustur

(NIST, 2015).

iliskisel veri tabanlarinda veriler yapisal bir sekilde tutularak veri tabam
uzmanlar1 tarafindan analizler yapilabilmektedir. Fakat iliskisel veri
tabanlarindan tutulamayan bircok veri kiimesi bulunmaktadir. Bilgi ¢opligi
olarak isimlendirilen bu verilerin bir veri tabaninda tutulmasi ve analiz edilerek
raporlanmasi islemi ¢ok zordur. Giintimtize kadar bir firmanin kendi miisterisine
ait bir veriyi, veri tabaninda tutarak gerekli analizler yapilabilmekteydi. Fakat
giinimiiz sartlarinda ilgili firmanin miisterilerinin sosyal medya ortamlarinda
paylastig1 veriler, kullandig1 akilli cihazlarda bulanan algilayicilardan elde edilen
veriler onem arz etmeye basladi. Bu yiizden bu verilerden isimize yarayacak olan
yararl verileri ¢ikarabilmek 6nemli hale gelmistir. Siirekli bliyiiyen fotograf
algilayic1 bilgisi, metin, video, ses bilgileri kullanarak devletler, firmalar vb.

kendilerine belirli bir strateji belirlemektedir. Son zamanlarda ifade edildigi gibi
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veriyi, petrolden daha degerli hale getirmektedir. Analitik ve depolama
alanindaki gelismeler, farkli tlirden bir¢ok veriye ulasabildigimiz,

saklayabildigimiz ve Uzerinde ¢alisabilecegimiz sekle doniismiistiir.
3.1.1 Biiyiik verinin bilesenleri

Biiyiik Verinin 5 temel karakteristik 6zelligi vardir. Bu bilesenler sirasiyla;
cesitlilik (variety), hiz (velocity), hacim (volume), dogrulama (verification) ve
deger (value) olarak bilinmektedir. Genel olarak 5V seklinde adlandirilmaktadir.
Bir V daha eklenerek degiskenlik (variability) ile 6V olarak adlandirilmaktadir
(Demchenko, 2014).

Cesitlilik (Variety): Uretilen veriler genel olarak yapisal olmadig1 ve bircok
farkl1 ortamdan elde edilen veri formatlarindan olustuklari i¢in biitiinlesik ve

birbirlerine dontsturiilebiliyor olmalari gerekmektedir.

Hiz (Velocity): Hizli biiyliyen veri, o veriye gerekli islem sayisinin ve

cesitliliginin de ayni hizda artmasi sonucunu ortaya ¢cikartmaktadir.

Veri Biiyukliigii (Volume): Biiyiik veri her gecen giin hizina hiz katarak

artmaktadir.

Dogrulama (Verification): Hizla biliyiiyen verilerin akisi sirasinda gelen
verilerin giivenli olup olmadigini1 kontrol etmemiz gerektigi durumlarda da bir

diger veri bileseni olarak goriilmektedir.

Deger (Value): Veriler yukaridaki veri bilesenlerinden filtrelendikten sonra
biiylik verinin tretimi ve islenmesi katmanlarinda elde edilen verilerin

kuruluslar i¢cin anlamli sonuglar vermesi gerekmektedir.
3.1.2. Biiyuik verinin kullanim alanlar

Dogru metot ve teknikler ile uygulandiginda firmalar ve devletlerin dogru karar
vermelerine, risk analizinin daha diizenli yapilabilmesine biiyiik veri olanak
saglamaktadir. Biiyltik veri analizi i¢in bir¢ok yontem, ara¢ ve teknik

gelistirilmistir. Gelistirilen yontem ve teknikler kullanilarak firmalar ve
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isletmeler kar oranlarinin artmasina, hizmet sunduklar1 miisteri Kitlesinin
hareket ve paylasimlarina gore tahmin yaparak strateji belirleyebilmektedir.
internet kullaniminin son dénemlerde artmas ile beraber kisiye 6zel hizmet

sunabilmek i¢in kisilere ait bireysel veriler saklanarak islenebilmektedir.

Sosyal medya paylasimlar1 sayesinde her giin milyarlarca kilobayt veri elde
edilmektedir. Twitter’ da gunliik islenen veri boyutu: 7 Terabyte’ a ulamis
durumdadir. Saglik Kuruluslary; saglik hizmetlerini bireye 6zel hale getirebilmek
icin bireysel verileri saklamaktadir. Bankalar, misterileri ile ilgili sakladiklari
bilgiler araciligi ile kullanicilarini taniyan ve internet subesinde o giin icin hangi
hizmeti aldigin1 bilen ayni zamanda ana sayfayi, mentiileri en etkin hale getiren
(kisisellestirme uygulamalari), miisterilerine hatirlatmalar yapan, kisisellegti-
rilmis ara yiiz deneyimi, zengin icerik ve siirekli hizmet saglayan sube haline
gelmektedir. Arama motorlari, arka planda biiyiik veriyi kullanarak en dogru ve
en hizli sonucu milyonlarca sayfa icerisinden getirebilmektedir. Egitim sistemi
verilerinin toplanmasi ile birlikte biiylik veri sayesinde Ogrenciler iizerinde
olumlu gelismeler olusturabilmektedir. Egitim verilerinin toplanmasiyla elde
edilen buyik veri analiz edilerek sistemin gerisinde olan 6grenciler
bulunabilmektedir. Bu 6grencilere kisiye 6zgii egitim imkani sunulabilmektedir.
Enerji firmalari, abonelerinin tiiketim verilerini depolayarak elde ettikleri biiyiik
veriden anlamli sonuglar c¢ikararak abonelerine kisiye 06zel tarifeler
onerebilmektedir. Otobiis, havayolu, tren ve gemi firmalar1 yolcularin bilgilerini
toplayarak misteri ile iligkilerini gelistirebilmektedir. Havayolu sirketleri
misterisi ile olan iligkisini ilerletmek ve onlar1 daha 6zel hissettirmek i¢in biiyiik

veriden yararlanmaktadir.
3.1.3. Biiyuk veri analiz asamalar1

Farkli kaynaklardan elde edilen yapilandirilmamis verilerin yani olusan biiyiik
verinin analizinin yapilmasi icin belirli islem basamaklari1 vardir. Bliyiik veriden
anlamli sonuclar ¢ikarmak icin analiz stireci biiyiik 6nem tasimaktadir. Buyiik

veri analiz adimlar Sekil 3.1" de gosterilmektedir.
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Veri Segimi Verinin islenmesi

Verinin

Veri Toplama . = .
Gorsellestirilmesi

Verinin Temizlenmesi

Sekil 3.1. Biiytik veri analiz asamalari

3.1.3.1. Veri se¢cimi

Calisiimak istenen konu belirlendikten sonra verilerin hangi kaynaktan
cekileceginin belirlendigi asamadir. Hangi veri tiirti ile ¢alisilmak isteniyorsa bu

asamada belirlenmeli ve ilgili veri toplama agamasina gec¢ilmelidir.

3.1.3.2. Veri toplama

Verilerin toplanmasi ve kaydedilmesi olduk¢a énemli bir stiregtir. Giiniimiizde
veri sayisinin ¢ok fazla olmasi, her verinin alinarak kullanilacagi anlamina
gelmemektedir. Veri toplama islemi bilgisayarlar, c¢evrimi¢i kaynaklar,
kameralar, ¢evre kaynaklar1 veya personel gibi cesitli kaynaklar araciligiyla

yapilabilir. Elde edilen veriler hassas ve birbirleriyle tutarl olmalhdir.

3.1.3.3. Veri temizleme

Verileri temizleme, diizenleme ve gereksiz bilgileri, mevcut verilerden ¢ikarma
stireci olduk¢a 6nemli ve dikkat edilmesi gereken bir siirectir. Toplanan veya
kaydedilen veriler eksik veya yanlis kaydedilmis olabilir. Toplanan verilerde ¢ok
miktarda tekrarlanan veriler olabilir ve bu veriler analizde yanlis sonuglar ortaya

cikartabilir.
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3.1.3.4. Verinin islenmesi

Veri analizinin onceki stiregleri, veriyi analiz i¢in hazir hale getirmek amaciyla
gerceklestirilen basamaklardir. Calismada 6ncelikle veriler toplanarak
temizlenmis ve analiz i¢in hazir hale gelmistir. Veri analizi islemleri siniflandirma
metotlari, oriintii tanima, makine Ogrenmesi, yapay sinir aglar1 gibi cesitli
yontemler kullanilarak gercgeklestirilmektedir. Veriler belirli yontem ve

tekniklerle filtrelendikten sonra anlamli hale gelebilmektedir.
3.2. Dogal Dil isleme

Biiytlik veri analizi lizerine ¢alisan firma ve kuruluslar i¢in toplanan metinlerin
analiz edilmesinde DDIi 6nemli bir asamadir. Veri miktari, web teknolojilerinin
gelismesi degisik alanlarda aktif olarak kullanilmasi ile giderek artmaktadir. Web
teknolojilerinde yasanan bu gelismeler ile birlikte DDI 6ne ¢ikan ¢alisma alanlar
arasinda gosterilmektedir. Elektronik ortamdaki dokimanlar, kullanici geri
bildirimleri ve Twitter, Facebook gibi sosyal medya platformlarinin sagladig:
veriler/yorumlar ile DDI’ ye yeni uygulama alanlar1 katilmistir. Verinin
icerisinden bilgisayarlarin anlayabilecegi anlamlarin ¢ikarilmas: icin DDI
teknikleri kullanilmaktadir. DDI, uzun willardir iizerinde calisilan Tiirkge,
ingilizce vb. insanlar tarafindan kullanilan dogal dillerde bulunan seslerin ve
metinlerin bilgisayar ortamina aktarilmasi islemidir. 1950’ li yillarda bu alan
yapay zekanin bir alt bashgi olarak goriilmekte iken, glinlimiizde yapilan
calismalar sonucunda bilgisayar bilimlerinin temel bir ¢alisma alani olarak kabul

edilmektedir (Adali, 2012).

Metin madenciliginin bir parcasi olan DDI, bilgisayarlar ve insan (dogal) dilleri
arasindaki etkilesimlerle ilgili bilgisayar bilimi ve yapay zeka alanidir. Metinlere
ve konusmaya makine Ogrenmesi algoritmalarini uygulamak ic¢in
kullanilmaktadir. DDI, dilbilimsel analiz i¢in bilgisayarin insan dilini anlamasina
yardimc1 olmaktadir. DDI, insan dillerinin niteliginden dolay: zor bir problemdir.
Dogal dil ile aktarilan bilgileri, bilgisayarin anlamasi kolay degildir. insan dilini
kapsamli bir sekilde anlamak hem kelimelerin hem de kavramlarin amaglanan
mesaj1 iletmek icin nasil birbiri ile kullanildigin1 anlamay: gerektirmektedir. DDI,

yapilandirilmamis dogal dil verilerinin bilgisayarlarin anlayabilecegi bir formata
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donustirilmesi icin dogal dil kurallarimi tanimlamak ve g¢ikarmak icin
algoritmalar1 kullanmaktadir. Bilgisayarlar, cliimlenin anlamini tam olarak
anlayamaz ise istenilen dogrulukta sonuclara ulasmakta sorun olabilir. DDI,
Google Translate gibi ceviri uygulamalarinda, kelime islemci programlarinda
metin hatalarinin diizeltilmesi, ¢agr1 merkezlerinde miisteri taleplerinin
alinmasinda, OK Google, Siri, Cortana ve Alexa gibi kisisel asistan

uygulamalarinda yaygin olarak kullanilmaktadir.

Dogal dil insanlarin birbirleri ile iletisim kurmasini saglayan temel
ozelliklerinden biridir. Iletisim icin dogal dil kaginilmaz bir 6gedir. Dogal dilin
yaninda metin belgeleri, eposta, reklamlar vb. farkh tirde dil karsimiza
cikmaktadir. Dogal dil o6grenilmesi zor bir strectir. Giindelik olarak
kullandigimiz dilde dahi birgok terim ve kelime giinden giine degismektedir veya
yeni bir ifade tarzi ile karsimiza ¢ikmaktadir. Dogal dilde anlama ve konusabilme
beyin icerisinde karmasik bir yapidadir. DDI, istatistiksel olarak daha baskin
olmas1 sebebiyle klasik dil biliminden ayrilmaktadir. DDI bazi kaynaklarda
hesaplamali dil bilim olarak da ge¢mektedir. Genel olarak dil ile ilgili yararh
islemler ile ilgilidir. DDI’ nin amac istatiksel olarak ¢ikarim yapmaktir. DDI’ nin

baslica ¢alisma konular1 asagidaki gibidir.

Yazim hatalarinin diizeltilmesi

e Spam tespiti

e Metin 6zetleme

o Bilgi ¢ikarimi

e Metinin anlamini ¢ikarma

o Bilgisayar ile sesli iletisim

o Konusmayi metne doniistiirme
e Soru cevaplama

e Ceviri islemleri

e Varlik tanima

o Konu modelleme
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Uygulamada degisiklikler olsa da DDI ile ilgili uygulamalar genel olarak aym

adimlardan olusur. Bu adimlar1 dort bashk altinda toplayabiliriz:

SesBilim (Fonetik): Dil icinde harflerin seslerini ve bu seslerin nasil
kullanildigim1 arastirir. Her dilin kendine 6zgii bir alfabesi bulunmaktadir ve
alfabede bulunan tiim harflerin sesleri birbirinden farklidir. Bu asamada

ulasilmak istenen amag¢ konusulan ifadeleri yaziya dontistiirmektir.

BicimBirim: Bicimbirim kapsaminda her kelime tek basina dilin kurallarina
uygun olarak incelenir ve her pargasinin ¢éziimlenme islemi yapilmaktadir. Ekler

ve koklerle ilgili kurallarin kategorilere ayrilmasi bu baslikta incelenir.
S6zDizimi: Climleyi olusturan kelimelerin siralanis sekilleri incelenmektedir.

Anlam Bilim (Semantik): Climlenin genel yapisinin bilinmesi sonucu harekete

gecme islemi bu kisimda olmaktadir (Delibas, 2008).

3.3. Sistem Mimarisi

Veri Toplama Veri On Isleme Konu Modelleme- Ontoloji
Varlik Isim
T Belirleme
N A Veri Temizleme
, GDA DBPEDIA
Veri Toplama Kelime Frekanslar
(-Gereklilikler GAA
-EksiSozlik Kelime Torbasi
ve Reddit Veri Y éntemi Varlik isim
Toplama) Belirleme
TF-TDF Analizi
N~

Sekil 3.2. Sistem mimarisi

Sekil 3.2’ de sistem mimarisi genel olarak gosterilmektedir. Sistem genel olarak 4
ana boélimden olusmaktadir. Bu boliimde veri toplama ve veri 6n isleme

kisimlarinda gergeklestirilen islemler anlatilacaktir.
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3.3.1. Araglar ve bagimhiliklar:

Calisma Python ile kodlanmisitr. Python 2.7 ve Python 3.6 siirtimleri, Python
kurumsal web sayfasindan ytiklenmistir (Pyhton, 2001). Python programlama
dili not defteri, herhangi bir metin editéri veya farkli platformlar tizerinden
kodlanabilmektedir. Bu ¢alismada, birden fazla programlama dilinin
kodlanmasina, Python modiillerinin eklenmesine olanak saglayan ticretsiz olarak

dagitimi saglanan Visual Studio Code platformu kullanilmistir (Code, 2020).

Visual Studio Code platformu igerisinde pip komutu kullanilarak calismayi
gerceklestirmek icin gerekli olan Numpy, Pandas, Matplotlib, NLTK, Seaborn,
Gensim, Collections, Csv, Praw, Datetime, Json, SPARQLWrapper, Spacy modiilleri

kurulmustur.

3.3.2. Veri toplama

Bu béliimde veri setinin hazirlanmasi ve veri seti lizerinde yapilan islemler
anlatilmistir. Tez c¢alismasinda, farkli dil ve farkli platformlardan veriler
toplanarak analizi ve karsilastirilmasi yapilmistir. Diinya ¢apinda yaygin olarak
kullanilan, kullanicilarin kendi kimlik bilgilerini gizleyerek veya gizlemeyerek
veri girdikleri forum siteleri bulunmaktadir. Calismada diinyada popiiler olan
sosyal medya platformlar1 (Reddit, EksiS6zliik) kullanilacaktir. Farkhi platform
olarak diinyada yaygin olarak kullanilan Reddit sosyal platformu ve Tiirkiye’ de
yaygin olarak kullanilan EksiSozlik sosyal platformu belirlenmistir. Bu
platformlarin secilmesinde kullanici sayilari, giincel olarak kullanilmalari, aktif
konularda kisilerin herhangi bir karakter sayisi sinirlamasi olmadan paylasim
yapmalart géz oniinde bulundurulmustur. Bu iki platformun sec¢ilmesindeki
baslica neden ise EksiSozliik’ te yapilan paylasimlarin biiyiik bir cogunlugunun
Tiirkge dilinde, Reddit platformunda ise Ingilizce dilinde paylasimlarin
yapilmasidir. iki dil ve platform secildikten sonra, bu platformlarda yapilan
paylasimlar incelenmistir. Her iki platformda da ¢ok genis spektrumda
paylasimlar  yapilmaktadir. Bu nedenle incelenecek olan konunun
sinirlandirilmasi gerekmektedir. Konu basligi olarak “Teknoloji” se¢ilmistir. Her

iki platformda teknoloji alt konu bashiginda yapilan yorumlar toplanmistir.
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“Reddit.com” internet sitesi, Alexa istatistiklerine gore diinya genelinde ziyaret
edilme sikligina gore, Mart 2020 itibariyle 18. sirada bulunmaktadir (Alexa,
1996). Reddit forum sitesi “Teknoloji” alt bashginda bulunan ac¢ilmis konu
basliklarin1 ¢ekebilmek i¢in Python dilinde PRAW kiitiiphanesi kullanilarak
script yazilmistir. Ag¢ilan konu basliklarinin verisinin saklandigi *.csv dosyasinin

ekran gortintisu Sekil 3.3’ de gosterilmektedir.

@ konubasliklari.csv ®

Any form of threatening, harassing, or violence / physical harm towards anyone will result in a ban
Got a tech question or want to discuss tech? Weekly /r/Technology Tech Support / General Discussion Thread
Game companies need to cut the crap-loot boxes are obviously gambling: Much as game companies try to deny it, the truth is plain to see.

Bitcoin backlash as ‘miners’ suck up electricity, stress power grids in Central Washington

Computer learns to detect skin cancer more accurately than doctors (95% compared to 86.6%)

“Investors need to move away from traditional investments like gold and crude oil, instead looking to the innovative renewable sector, which
PSA: The Reddit redesigned UI is worse for privacy compared to the old UI.

Do Not Sell My Personal Information: California Eyes Data Privacy Measure

Comcast prematurely tipped their hand to their affiliates. One of them is fighting back. * r/Comcast

Renewable power that's set to help replace coal-fired power in Australia

Sekil 3.3. Konu basliklarinin saklandigi csv dosyasinin ekran goriintiisii

Sekil 3.4’ te Reddit forum sitesi “Teknoloji” alt bashiginda bulunan konu

basliklarina ait yorumlar gosteren ekran goriintiisii gosterilmektedir.

@ yorumlar.csv X

If games companies wanna pull casino shit so be it, but that must come with all the regulations and taxation of the issue.

You should see the amount of gamers that I talk to online that have absolutely no problem with it and almost enjoy paying money for packs lik
If games companies wanna pull casino shit so be it, but that must come with all the regulations and taxation of the issue.

You should see the amount of gamers that I talk to online that have absolutely no problem with it and almost enjoy paying money for packs lik
[serious)

As a fan of CCGs like Magic: the Gathering and Pokémon TCG, what is the difference? Why is CCGs/TCGs ok and lootboxes not?

Furthermore what about Hearthstone? Where does that fit into the equation since they can also not only change the previewed value of a card
I don’t want to lump “baseball cards” into this but they should be. With those if you have not seen the packs can now days go for $380+ beca
I'm still surprised people pay for that shit. No matter what they put there I would never pay for it.

Well. Didn’t the SCOTUS just decide that states can make gambling legal if they wish?

I'm just curious where we draw the line. What about Pokémon cards or magic cards?

I used to play WWE Champions. I didn't spend a lot - maybe $5 a month. I didn't think it was too bad. The game slowly got worse and worse, of

Then I went on /r/wWEchampions and found out there's guys spending $2k a month on it. I did some reading and found out it's a percentage that

I uninstalled and then came back a few months ago. It wasn't even fun now that I knew the (open) secret of what the game actually was: a Beje

So sick of skin and item economies in games. Grinding for an unlock. It makes games feel so cheap and gross.
“Regulations that tightly restrict or absolutely prohibit loot boxes will definitely hurt the gaming industry . This is bullshit. Lootboxes
Personal opinion:

Sekil 3.4. Konu basliklarina ait yorumlari gosteren ekran goriintiisu

EksiSozliik, her tirli konu ve kavram hakkinda, kayith yazarlarin yorumlarini
iceren katilimcr sozliikk tarzinda bir platform olup, web sitesi Tirkiye' deki
katilimc1 sozliikkler arasinda en fazla tanimlama (girdi/entry) yapilan sitedir.
Kayith yazarlar tarafindan yapilan girdiler, paylasilan bilgiler, yoneticiler ve
“gammaz” adi1 verilen goniilli kullanicilar tarafindan denetlenmekte uygun
olmayanlar silinmektedir. Platformda kayithh olan tim yazarlar gammaz
ozelligine sahiptir. Yazar alimi siirekli yapilmamaktadir. Kisa stireli basvurular ile
yazar alinmaktadir. Her yazar alinma doénemine “nesil” denilmektedir

(Wikipedia, 2001). EksiSozliik, Alexa istatistiklerine gore diinya genelinde ziyaret
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edilme sikligina gore, Mart 2020 itibariyle 454. sirada, Tiirkiye genelinde ise 11.
sirada bulunmaktadir (Alexa, 1996). Verileri platformdan almak i¢in Python
programlama dilinde request (Python Request, 2001) kiitiiphanesi ile “web
crawler” hazirlanmistir. Hazirlanan web crawler ile yapilan yorumlar toplanarak
*.csv uzantili dosyalarda saklanmistir. Yapilan yorumlar herkes tarafindan
okunabilmesi sebebiyle EksiSozliik verilerinin kullanilmasi agisindan herhangi
bir problem bulunmamaktadir. Ayrica alinan yorumlarla ilgili herhangi bir kisisel

veri lizerinde ¢alisma yapilmamaktadir.

Platformda yapilan yorumlar genellikle Tiirk¢e olarak paylasilmistir. Calismada
secilen konu kapsami belirli bir alan oldugu i¢in, konu ile alakasiz paylasim sayisi
oldukca azdir. Literatiirde Twitter vb. sosyal platformlar {izerine yapilan
calismalarda karsilasilan kelimelerin kisaltilmasi, degistirilmesi, sadece emoji
kullanimi gibi metin analizini zor hale getiren bir durum veri setinde
gozlemlenmemistir. Eksisozliik platformunda yapilan paylasimlarda platform
kurallar1 geregi biiyltik harf olmadigindan biitiin girdiler kii¢iik harftir. Veri
setinde harfleri kiigiiltme ile ilgili bu ylizden herhangi bir islem yapilmamistir.
Sekil 3.5" te EksiSozlik’ te yapilan yorumlari gosteren ekran goriintisi

gosterilmektedir.

= eksiSozlukl.txt e

aliexpress rakibi bir g¢in uygulamasi. suana kadar 1@'da 2 fiyatina siparis ettigim drinler bir haril
tiurkiye'de dolar'in artisini umursamadan siirekli reklam cabasina girmis aliexpress benzeri alis ver|
super fiyatlara sahip alis veris sitesi. moskova icin teslimat suresi bir ay kadar, bir cok siparis
bazi fiyatlar oyle uygun ki, gercek olamayacak kadar iyi. bi dimen var da soylemiyorsaniz cok ayibo

1 tb flash bellek aldim. 14@ tl gibi rakama.10@ gb kadar film attim sorun yok, ustiundeki tum verile
'1n youtube kanalindan bir konsept. amerikali louis, kenyali jay jay (), koreli chaby ve tiirk ekinc]
ben bayiliyorum bu kanala. kendi arkadas ortamlarindaki geyik muhabbetini konusuyorlar ve cok eglen|
kiltir farkliligindan drettikleri icerik tilkenince eksi'ye soru cevaplamaya gelen youtuber tayfasi.
bayiliyorum bu adamlarin geyik muhabbetine 6zellikle louis bomba. yarin sozligi ziyaret edeceklermi]

Sekil 3.5. EksiSozliikk yorumlarini gésteren ekran gortntusu

EksiSozlik ve Reddit platformlarinin teknoloji kanallarindan elde edilen Tiirkce
ve Ingilizce icerikli veri o6ncelikle 6n isleme ile parcalara ayrilmistir
(tokenization). Elde edilen kelimeler her iki dilde kii¢tik harfe dontistiiriilmuistiir.
Elde edilen tokenler icerisinden Tiirkce ve Ingilizce icin anlama etki etmeyen
durak ifadeler ¢ikarilmistir. Tiirkge en sik kullanilan kelimeler listesi manuel
olarak bir kelime bulutu olarak olusturulmustur. Tiirk¢e durak kelimeler listesi

Sekil 3.6’ da gosterilmektedir. Ingilizce durak kelimeler listesi icin “StopWords”
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kiittiphanesi kullanilmistir. Bu kiitiiphanede bulunan kelimelerin listesi Sekil-3.7’

de kelime bulutu olarak gosterilmektedir.

¢cunku

a. S ]- l n d,a hic daha

““boyle

elbette

en

?irisi,_ bu
1r1s.

belki

i
senden

goguna

51Nl

hep

Sekil 3.6. Tiirkge durak kelimeler listesi

doesn

8

ren

11
a

Sekil 3.7. ingilizce durak kelimeler listesi

Verilerin, tokenlara ayrilmasindan sonra durak kelimelerinde dahil oldugu
Tiirkge ve Ingilizce kelime sayilari, sirasiyla Sekil 3.8 ve Sekil 3.9’ da

gosterilmektedir.
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Sekil 3.8. Tiirkce kelime frekanslari

Kelime Frekans Siralamasi
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Sekil 3.9. ingilizce kelime frekanslari

Sekil 3.8’ de bulunan grafikte gortildiigii gibi veri seti icerisinde en ¢ok kullanilan
kelimeler, Tiirkce’ de en fazla kullanilan kelimeler seti ile o6rtiismektedir. Veri

setinde en fazla kullanilan Tiirk¢e kelimeler “bir”, “bu”, “ve” kelimelerinden
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olusmaktadir. Sekil 3.9’ da bulunan Ingilizce kelime frekanslar incelendiginde
“the”, “to”, “a” ve “and” gibi kelimelerin fazla kullanildig1 goériilmektedir. Sik
kullanilan kelimeler, Tiirkce ve Ingilizce veri seti icerisinden cikarildiginda
olusan kelime sayilarinin dagilimlar Sekil 3.10 ve Sekil 3.11’ da gosterilmektedir.
Sik kullanilan kelimeler Tiirkce ve ingilizce veri setlerinden temizlendikten sonra
kalan Kkelimelerin tek baslarina kelimeler ¢ikarilmadan o6nce elde edilen
kelimelere gore daha fazla anlam ifade ettigi goriilmektedir. Tirkce durak
kelimeler olarak adlandirilan en fazla kullnilan kelimeler ¢ikarildiginda en ¢ok
“gin”, “yeni”, ve “oyun” kelimelerinin yaklasik 30.000 civarinda kullanildig:
goriilmektedir. Ingilizce veri setinde ise durak kelimeler ¢ikarildiginda ise

“people” sozciiglin en fazla kullanildigini bu sézciikten sonra “think” ve “make”

sozciiklerinin geldigi gérulmektedir.

Sik Kullanilan Kelimeler Cikarildiktan Sonra Kelime Frekans Siralamasi
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Sekil 3.10. Durak kelimeler ¢iktiktan sonra Tiirk¢e kelime frekanslari
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Sik Kullanilan Kelimeler Cikarildiktan Sonra Kelime Frekans Siralamasi
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Sekil 3.11. Durak kelimeler ¢iktiktan sonra Ingilizce kelime frekanslar
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4. GIZLI ANLAM ANALIZi iLE KONU MODELLEME

Bu bolimde konu modelleme kavrami, GAA algoritmasi anlatilmakta ve GAA
algoritmasinin Tiirkgce ve Ingilizce veri setine uygulanmasi ile elde edilen

sonuclar analiz edilmektedir.
4.1. Konu Modelleme

Her giin biiytik miktarlarda veri toplanmaktadir. Daha fazla veri toplandikea,
aranilan igerige erismek zorlasmaktadir. Bu nedenle, ¢cok miktarda bilgiyi
diizenlemek, aramak ve anlamak icin aracglara ve tekniklere ihtiyacimiz vardir.
Konu modelleme, biiyiik metinsel bilgi koleksiyonlarini organize etme, anlama ve

ozetleme olanagi saglamaktadir.

Makine 6grenmesi ve metin madenciligi uygulamalarinda tercih edilen 6nemli
calisma alanlarindan biri dokiiman koleksiyonlarindaki gizli tematik bilgiyi
kiigciik boyutlu uzaya doéniistlirerek ortaya ¢ikaran algoritmalar olarak bilinen
konu modelleme yontemleridir (Lu vd., 2011). Konu modelleme, etiketsiz halde
bulunan dokiimanlarin islenerek gizli konularin ortaya ¢ikarilmasi ¢alismasidir.
Konu olusumunun dokiimanda olan kelimelerin kullanimi ile iligkili oldugu

varsayimina gore hareket eder.

Konu modelleme ¢alisma mantig1 Sekil 4.1’ de verilmistir. Makale okunurken
karsilasilan farkl temalara isaret eden anahtar kelimeler, vurgulamak icin farkl
renkler ile isaretlenir. Makalenin her bir anahtar kelimesini okuduktan ve her bir
anahtar kelimeyi vurgulayiciyla renklendirdikten sonra, ortak bir renkle
renklendirilmis anahtar kelimeler toplanirsa, ortak bir renkle renklendirilmis
her bir anahtar kelime grubunun bir temay1 temsil ettigi kabul edilebilir. Farkl
renk sayilarinin toplami makalede var olan konu sayisini1 vermektedir (Bhat vd.,
2019). Konu modelleme icin GDA, GAA (Landauer ve Dutnais, 1997) ve “Non-
negative Matrix Factorization” (NMF) (Lee ve Seung, 2001) yontemleri 6n plana

cikmaktadir (Stevens vd., 2012).
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Sekil 4.1. Olasiliksal konu modelleme gosterimi (Blei, 2012)

4.2. Gizli Anlam Analizi

Konu modelleme; verilen dokiimanlardan alt konular: otomatik olarak bulmak
icin kullanilan bir istatiksel makine 6grenmesidir. Bu yontemle alt konularin
onemli Ozellikleri ve her bir dokiimanin hangi alt konuya ait oldugunu
bulunabilir. Verilen belgedeki anahtar sézciik grubunu bulmak i¢in kullanilan,
denetimsiz 6grenen bir metin analizidir. Islem sonucu ortaya ¢ikan kelime grubu
(6zellikler), alt konuyu temsil etmektedir. Denetimsiz bir 6grenme sekli oldugu
icin, bulunan konularin bir uzman tarafindan degerlendirilmesi gerekebilir.
Ayrica ¢ogu zaman kac¢ farkli alt konunun bulunacagi, onceden bilinmesi

gerekmektedir.

Konu modellemede kullanilan baslica modellerden birisi de GAA’ dir. GAA;
anlasilmasi ve uygulanmasi kolay olan bir yontemdir. Diger metotlara gore daha
hizlidir. Ciinkii sadece dokiiman terim matrislerine gore islem yapmaktadir. GAA
icin bir dokiiman-terim matrisine ihtiya¢ vardir. Bu matrisin degerleri genel

olarak TF-TDF agirliklari ile olusturulur.

TF-TDF, her bir dokiimanin i¢inde yer alan kelimelere birer agirlik olusturur. Bu
agirliklar, kelimelerin o dokiiman icin ne kadar sik gectigine ve o kelimenin diger
dokiimanlarda ne kadar gecip gecmedigine bakilarak hesaplanir. Bunun i¢in 6nce

Terim Sikhig1 (TF) hesaplanir. Bu islem her bir kelimenin bir dokiiman icinde kag
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kere gectigini hesaplar. Daha sonra Ters Dokiiman Frekansi (TDF) denklem 4.1’

de verilen formiille hesaplanir:

N

IDF(t) =log( o eay

) (4.1)

t terim (kelime), N dokliiman sayisi, D tiim dokuman seti, d tek bir dokumani
temsil eder. | {d € D: t € d} | ifadesi t teriminin, tim dokiimanlarda, ka¢inin icinde
yer aldigini bulur. Eger bir terim, ¢ok sayida dokiimanda geciyorsa, payda
biiyliyecek ve logaritmik 6lcekte TDF degeri kiiciilecektir. Ya da bir kelime az
saylda dokiimanda geciyorsa, o kelime ilgili dokiiman i¢in ayirt edici ve 6énemli
bir kelime olur. TDF tiim kelimelerin dokiiman zithgidir. Son olarak, TF ve TDF
agirliklan ¢arpilarak, TF-TDF agirliklar1 bulunup TF-TDF matrisi olusturulur.
Dokiiman siklig1 ve ters dokiiman siklig1 6zelliklerinin ¢carpimiyla elde edilen TF-
TDF matrisinin her bir satir1 bir dokiimani, her bir stitunu ise kelimeleri temsil

eder.

TF-TDF matrisinden yararlanilarak, Tekil Deger Ayristirma (TDA) ile islemi
yapilabilir. Bu ayristirma islemi ile satirlardaki dokiimanlar ve siitunlardaki
kelimelerin gruplandirilmas1 hedeflenir. TDA matrisi ¢arpanlarina ayirma
cesitlerinden biridir. TDA, Google PageRank algoritmasi, insan yiizii modelleme,
bilgi ¢ikarimi, veri sikistirma islemlerinde kullanilan temel bir islemdir. Bu
gruplandirma islemi yapilirken TDA’ nin denklem 4.2’ de verilen formiil ile elde

edilen matrisler yorumlanir:

A=UsVT (4.2)

A, TF-TDF agirliklarinin oldugu m x n boyutundaki orijinal matristir. m dokiiman
sayisl, n ise tiim dokiimanlardan elde edilen s6zciik sayisidir. U, m x m boyutunda
dik acili (ortogonal) sol tekil deger matrisidir. Bu matriste dokiimanlar ile ilgili
agirliklar yer almaktadir. ¥ matrisi m x n boyutunda kdsegen bir matristir.
Kbosegende A matrisinin 6zdegerleri (eigen values) biiytikten kiiciige dogru yer
alir. VT ise n x n boyutunda dik acili sag tekil deger matrisidir. Bu matriste de

terimler ile ilgili agirliklar yer almaktadir.
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Y matrisinin kosegeninde 11 > ¢22 > --- > omm degerleri yer almaktadir.
Belirlenecek bir k sayisi ile bu kdsegenin ilk k degeri alinir. Bu deger, kag farkl
konu gosterilmek istendigidir. Eger k degerinin ne olacag: bilinmiyorsa, sirali
Ozdegerler arasindaki en biiyiik bosluga sahip yer k olarak secilir. £ matrisinin
yeni boyutu k x k olacaktir. Dolayisiyla U matrisinin ilk k stitununum x kve VT
matrisinin ilk k satirin1 k x n secilmesi gerekir. Bu li¢c matrisin carpimi orijinal A

matrisine yakinsayacaktir.

U matrisinin ilk siitunu, ilk konunun doktiiman agirliklarin1 vermektedir. Yani, ilk
sutundaki en yiiksek degerler, ilk konunun agirligi en ytiksek dokiimani olacaktir.
Ayni sekilde V matrisinin ilk situnundaki degerler, ilk konunun terim
agirliklarim gosterecektir. Agirliklar yiiksek olan kelimeler, o konunun agiklayici
kelimeleri olacaktir. Bu isleme k. konuya kadar devam edilir. TDA yapildiktan
sonra U ve V matrislerinde negatif degerler yer alacaktir. Ancak A matrisi
tamamen pozitif degerlerden olusmaktadir. U, £ ve V Tmatrislerinin ¢arpimi 4’ y1
verecegi icin ve ¥’ da negatif deger yer almadigi icin U’ da negatif bir deger varsa,
V' T’ de negatif olmak zorundadir. Dolayisiyla negatif degerlerde olsa bile, mutlak
degerlerinin alinmasi sonucu pozitife dontismesi U ve V T analizi i¢in gz 6nilinde

bulundurulmalidir.

4.2. GAA Tekniginin Veri Setine Uygulanmasi

Python’ da gensim kiitiiphanesi kullanarak GAA modelinin olusturulmasi
miimkindir. Gensim kiutiphanesi (Gensim, 2009) kullanilarak olusturulan
modelden iretilen EksiSozliik sosyal platformundan cekilen yorumlar igin
Tiirkce konu basliklari Cizelge 4.1’ de gosterilmektedir. Cizelge 4.1’ de goriildigu
gibi  EksiSozlik platformu teknoloji kanalindan yapilan kullanic
paylasimlarindan 3 konu basligi belirlenmistir. Belirlenen konu basliklarina ait
kelimeler, ilgili konu basliklarinin siitunlarinda goriilmektedir. Konu 1 olarak
belirtilen kelimelere bakildiginda oncelikle Cin’ de baslayan daha sonra biitiin
diinyay1 etkisine altina alan koronaviriis salgini hakkinda konusuldugu
gorilmektedir. Konu 1 ile ile ilgili yorumlara bakildiginda salginla 5G
teknolojisinin ilgisi olduguna dair yapilan haberlerle ilgili paylasimlar yapildigi

gozlemlenmektedir. Konu 2 ile ilgili kelimelere bakildiginda bir oyundan ve
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zamandan bahsedildigi gorilmektedir. Bu konu ile ilgili paylasimlar
incelendiginde piyasada var olan ¢evrimigi olarak oynanabilen League of Legend
oyunu hakkinda paylasimlar basta olmak tizere, farkli oyunlar hakkinda konular
tizerine yogunlukla konusuldugu goériilmektedir. Konu basliklar1 belirlenirken 3
ana konu olarak belirlenmis olmasina ragmen bazi konu basliklarindan birden
fazla konu hakkinda bulgular olabilmektedir. Konu 3 igerisinde bu tarzda bir
durum vardir. Farkl iki konu tizerinde bulgular vardir. ilk konu olarak ekonomik
konu olarak gorebilecegimiz bir dijital para birimi olan Bitcoin iizerine
paylasimlar varken daha sonra sinema filmleri tizerine paylasimlar

goriilmektedir.

Cizelge 4.1. GAA algoritmasi ile tliretilen Tirkge konu basliklar:

No Bashk Etiket
1 Oliim, sayis1, vaka, bildirdi, tilkedeki, say1, Koronavirtis
fazla, coronaviriis, para, hayati
2 Zaman, fazla, tek, oyun, giizel, y1l, insan, Oyunlar
para, dogru, hemen
3 Bitcoin, para, film, sag, puan, tarafindan, Bitcoin

diisman, yapimi, time, seri

GAA teknigi Reddit platformundan toplanan yorumlar tizerine de uygulanmistir.
Toplanan yorumlar tizerinden elde edilen 3 konu baslig1 ve bu konu basliklarina

ait kelimeler Cizelge 4.2’ de gosterilmektedir.

Cizelge 4.2. GAA algoritmasi ile iiretilen Ingilizce konu bashklar

No Bashk Etiket
1 Lol, people, think, know, make, internet, Oyunlar
money, want, really, much
2 People, think, know, want, make, internet, Yasa Teklifi
time, now, really, much
3 Ads, netflix, people, pay, watch, huluy, Filmler

content, service, shows, cable

Konu 1 olarak konusulan konu bashigina bakildiginda kisilerin internet tizerinden
oynadig1 “LOL (League of Legends)” oyunu iizerine basta olmak iizere oyunlar
hakkinda konusuldugu goriilmektedir. Konu 2 incelendiginde ise “teknoloji” ile
alakali kelimelerden bazi konu bashklar1 ¢ikmaktadir. Fakat anlamli konu

basliklarinin elde edilebilmesi i¢in kelimelerin yogun gectigi paylasimlar manuel
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olarak incelenmistir. Inceleme sonucunda burada Amerika Hiikiimeti’ nin
internet ile ilgili olarak ¢ikarmak istedigi bir yasa teklifine yapilan elestiriler
uzerine paylasimlar oldugu goriilmektedir. Konu 3’ tn icerdigi kelimeler
incelendiginde ¢evrimici yayin platformlari tizerine konusuldugu gériilmektedir.
Cevrimici yayin platformu olan Netflix ve Hulu hakkinda karsilastirmalarin

yapildig1 goriilmektedir.

GAA algoritmasl ile yapilan Ingilizce ve Tiirkce dillerinin konu modellemeleri
sonucu ortaya cikan konular incelenmistir. Sonuglarda Reddit ve EksiSozliik
Sosyal platformlarinda teknoloji bashgi lizerine yapilan yorumlardan baslica 3
konu bashig1 elde edilmistir. Elde edilen konu bashiklar karsilastirildiginda 3
konu basligindan 2’ si birbirine yakin konular olarak goriilmektedir. Konulara
bakildiginda her iki platfromda “Teknoloji” kanalinda benzer konu basliklarinin
kullanicilar tarafindan tartisildigi/konusuldugu goriilmektedir. Farkli konularda
ise EksiSozliik platformunda 5G ve Koronavirtis iizerine paylasimlar yapilirken,
Reddit platformunda ise Amerika’ da c¢ikarilacak olan Yasa Teklifi tizerine

paylasimlar yapildig1 gériilmektedir.
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5. GIZLI DIRICHLET AYRIMI

Bu béliimde GDA algoritmasi hakkinda teorik bilgi ve GDA algoritmasinin Tiirkce

ve Ingilizce veri setine uygulanmasi ile elde edilen sonuglar analiz edilecektir.

5.1. Gizli Dirichlet Ayrimi

Konu modelleme yontemleri arasinda GDA yaygin bir sekilde kullanilmaktadir.
GDA, metinsel belge koleksiyonunda bulunan gizli anlamsal yapilar ortaya
cikarmak i¢in olasiliksal bir modelleme yaklasimi olarak gelistirilmistir (Blei vd.,
2003). Her bir dokuman, her bir konunun dokiiman koleksiyonundaki benzersiz
kelimeler tizerinde dagitilmasiyla karakterize edilen gizli konularin bir karisimini

gosterir. GDA’ nin dogrusal gosterimi (plate notasyonu) Sekil 5.1’ de gosterilmek-

tedir.
Kelhmeler
(OO )@+ O)
"\___,f"l .I\___x". ll"ﬂ,___.fll 'llq___) I"\-L___))
e IS'rl' i n Wa Iﬁ"h |
b K
Diékiimanlar Bagliklar

Sekil 5.1. Gizli Dirichlet Ayrimi dogrusal gosterimi

Dokiimanda bulunan kelimeler Wd,n ile gosterilmektedir. Gosterimdeki n
kelimeyi (Vvn=1,...,N),d (Vd =1, ..., N) ise dokiimani temsil etmektedir. Sk konu
basliklarinin igerigini, 6d ise her dokiimanin bulunan konu basliklarina
dagiliminmi gostermektedir. Zd,n ise her kelimenin bagh oldugu konu bashgini
temsil etmektedir. Sk, 8d, Zd,n 6nceden bilinmeyen, Wd,n bilinen degiskeninin
islenmesi sonucu elde edilen degerleri temsil etmektedir. n ve « parametreleri ise
Bk ve 6d parametrelerinin 6nceki degerlerini temsil etmektedir. Plate
notasyonunda K kutusu konu basliklarinin sayisini, D kutusu dokiiman sayisini,
N kutusu ise dokiimanlarda yer alan benzersiz toplam kelime sayisini

belirtmektedir.
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Plate notasyonu tekrarlayan yapilari yani ayni tipte birden fazla nesnenin oldugu
durumlan ifade etmek icin kullanilmaktadir. GDA i¢in plate notasyonu ise
gozlemlenen verinin rastgele degiskenler ve bu degiskenlerin yonliu kenarlar
boyunca yayilimi {izerinden nasil iretildigini ag¢iklamaktadir. Konu
modellemedeki asil amag, dokiiman koleksiyonundan konularin ¢ikartilmasidir.
Bunu yaparken elimizde sadece dokiimanlar gozlenebilir durumda olup;
kelimelerin konulara atanmasi, konularin dokiimandaki ve kelimelerin
konulardaki dagilimlar: gizlidir. Bu nedenle Sekil 5.1’ de gozlemlenen degiskenler
siyah renkle, gozlenemeyenler beyaz renk ile temsil edilmistir. Tamamen
denetimsiz bir yontem olan GDA herhangi bir 6nbilgiye gerek kalmadan, kelime
torbasi yaklasimina dayali olarak c¢alismaktadir. Kelimelerin dokiiman
icerisindeki yerlesimi dikkate alinmazken, kelimelerin birlikte bulunmasi bu

yontemde kullanilmaktadir.

5.2. GDA Algoritmasinin Veri Setine Uygulanmasi

5.2.1. GDA algoritmasinin Tiirkce veri setine uygulanmasi

GDA analizi ve veri 6n isleme islemleri Python dilinde yapilmistir. Veri 6n isleme
islemleri i¢cin NLTK kitiiphanesi, GDA analizi i¢in ise Gensim (Gensim, 2009)
kiitiphanesi kullanilmistir. GDA algoritmasi girdi olarak konu sayisini
istemektedir. Literatiirde konu sayisini belirleme icin ¢ogunlukla deneme
yanilma yoluna basvurulmustur. Farkli konu sayilari denenerek en anlamli sonug
veren deger K degeri olarak sec¢ilmistir. Calismamizda, deneme yanilma

sonucunda en anlaml sonuglarin gorildigi 3 deger secilmistir.

GDA algoritmasinin ¢ikti olarak verdigi bilgiler dokiimanin icerdigi konu
basliklari, her dokiimanin konu basliklarina katkisi ve bashklarin dagilim
oranlaridir. Tirkce yorumlar icin konu baslhiklar: Cizelge 5.1’ de gosterilmektedir.
Konularin icerdigi kelimelerden anlaml etiketler ¢ikarilmaktadir. GDA
algoritmasinin denetimsiz olarak calismasindan dolay1r konularin otomatik
olarak bulunmasi1 miimkiin degildir. GDA algoritmasindan elde edilen bagliklarin
icerdigi kelimeleri yorumlamak i¢in disaridan bir etki gerekmektedir. Cizelge 5.1’

de c¢ikan bashklara ve ilgili kelimelere bakildiginda 1 nolu konunun ilgili
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kelimeler ve katki yapan yorumlar incelendiginde ¢evrimici olarak oynanan
oyunlar hakkinda konusuldugu gorulmektedir. 2 nolu konu bashginda ise son
zamanlarda biitiin diinyanin ugrastigi korona virtiis oldugu gortulmektedir. 3 nolu

konu bashginda miisteri hizmetleri ile ilgili sikayetlerden bahsedilmektedir.

Cizelge 5.1. GDA algoritmasi ile tiretilen Tlrkce kelimeler ve konu basliklar

No Bashk Etiket
1 oyun, glizel, zaman, tek, adam, para, Oyunlar
baska, film, fazla, Tiirk
2 viris, diinya, tarafindan, sayisi, fazla, Turk, Korona Virts
insan, vaka, yuksek, kisi
3 tl, internet, iptal, misteri, ay, lira, kargo, Miisteri Hizmetleri
saat, telefon, sorun Sikayetleri

Bu c¢alismada 282351 kullanici yorumu toplanarak analiz edilmistir. Bundan
dolay1 biitiin yorumlarin konu dagilimlarini géstermek imkansizdir. Her bir konu
alt bashigin olusmasi esnasinda bir¢ok yorum etkin rol oynamaktadir. Bazi
yorumlar birden ¢ok basliga uymaktadir. Her bir basligin belirlenmesinde en

fazla orana sahip olan yorumlar ve basliklar Cizelge 5.2’ de gosterilmektedir.
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Cizelge 5.2. Basliklarda en fazla agirhiga sahip yorumlar

No Konuya Etiket Yorum
Uyumluluk
1 0.9988 Oyunlar onceki iki oyunu oynamis ve ikinci oyunu ikinci kez bitirdigi giin bu

oyuna baslamis birisi olarak 6zellikle ilk seviyelerde doviis sisteminde
zorlandim. yetenekleriniz gelisene kadar canavar gordiiniiz mii
kacabilirsiniz yargilamam c¢iinkii assassins of kings ten ¢ikan ""000
geralt"",""aman geralt"", ""yaman geralt"" ileri geri taklalar atip vurup
ka¢mak zorunda kaliyor. drownerlar bile sizi yere seriyor zorunuza
gidiyor. bunun disinda oyun zaten harika ilk oyun gibi ikinci oyun gibi.
hikayede, questlerde, secimlerin grinin binbir tonuna ayrilmasinda
derken bildigimiz witcher diinyasi bildigimiz geralt. bildigimiz derken
kesinlikle bir asag1 gérme ya da begenmeme durumu yok elbette ben
onceden de bayiliyordum simdi de ayn sekilde bayiliyorum. oyunun
basinda beni biraz rahatsiz eden birka¢ noktaya degineyim;--- ---
oncelikle zaten ilk oyunda kim kimdir biz neciyiz bilmiyorduk malum
hafiza kayby, ikincide parc¢a parca geldi sonunda gaza geldik ""ooo
yennefer'l bulacagiz, wild hunt kork benden"" modunda ¢iktik oyundan
witcher wild hunt'a basladik.
2 0.9945 Korona corona virisii iist solunum yollarinda enfeksiyona yol agabilen viral
etkenlerden sadece bir tanesidir. enfeksiyon pek cok bakimdan
Virisi mevsimsel gripten ayirt edilemez. hastalik daha ¢ok hayvanlarda ortaya
¢ikar. nadiren hayvanlardan insanlara, insanlardan da diger insanlara
gecis gosterir. ¢in’deki bir deniz iirlinleri pazarindaki yilanlardan
insanlara gecis yaptig1 diisiiniilmektedir ama insanlara hangi kaynaktan
gecis yaptigina dair varsayimlar iddia olmanin 6tesine gecebilmis
degildir.insanlarda ve hayvanlarda hastaliga yol agabilen ve birgok tiirii
bulunan viriislere ""coronavirus"" denilmektedir. insanlarda genellikle
soguk alginligina yol agan bu viriisler hayat kayiplarina varan tablolara da
neden olabilmektedir. 2002 yilinda ¢in'in guangdong eyaleti'nde baslayan
sars-cov viriisii salgini diinya genelinde 17 iilkeye yayilmistir. bu salginda
8098 kisi hastaliga yakalanmis ve 774 kisi hayatin1 kaybetmistir. 2012
yilinda suudi arabistan'da baslayan mers-cov viriisii salgini ise diinya
genelinde 27 iilkeyi etkilemis, salgina yakalanan 2499 kisiden 861'i
hayatini kaybetmistir. insanlarda ve hayvanlarda hastaliga yol agabilen ve
bir¢ok tiirli bulunan viriislere ""coronavirus"" denilmektedir....
3 0.9991 Miisteri hizmet kalitesi ve musteri memnuniyeti konusunda dibe vurduklarini
gayet iyi bilen sirket. adima kayitli biri evde adsl biri ofiste fiber olmak
Hizmetleri uzere kurumsal 2 abonelik var. adsl'i en azindan 8 yildir kullaniyorum,
modem falan da bana ait. arada kesilir arar ariza kaydi yaptirirdik
cozulurdu. olmadi gorevliler gelir modemden kaynakli ya da telefon
hattindan kaynakli falan derlerdi, kullanmaya basladigimdan beri 2 ya da
3 sefer modem degistirdim bu yuzden. uzun yillar cok da memnundum.
fiyat politikalarina, akk kalktiktan sonra geldikleri hale deginmeyecegim
bile. nisan ortasinda kesinti daha dogrusu kopma problemi yasamaya
basladim adsl baglantisinda. yapilacaklari denedik degismedi aradim
musteri hizmetlerini. telefondaki gorevli dedi ki 3 gunde 600'den fazla
kopma gorunuyor sayi cok fazla ekip yonlendirecegim ariza tespiti icin
bakacaklar...

nn

n

Kelime bulutlari, bir¢ok sosyal ag analitik aracinda gii¢lii bir gorsellestirme araci
haline gelmistir. Genellikle blog yazilarinda, belgelerde, sosyal medya
konusmalarinda tartismanin “bashklar’” olarak adlandirilan kelimeleri
gostermek icin kullanilir. Kelime bulutlari, altta yatan tartisma konularini
gizleme egilimindedir ve yalnizca en sik kullanilan sézciiklerin ylizeye ¢ikmasina
izin verir. Sekil 5.2’ de her bir konu baghgini olusturan kelimeler i¢in hazirlanmis

olan kelime bulutu gosterilmektedir. Hangi baslikta hangi kelimenin daha
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agirlikli oldugunu kelimenin bulut icerisindeki boyutu belirlemektedir. Her konu
bashgi farkl bir renkte gosterilmektedir. Konu basliklarinda baskin bulunan
kelimeler daha biiyiik boyutta gosterilmektedir. Kelimelerin ilgili konu bashigi
tzerinde agirhiklar1 distiikce kelime bulutu ilizerinde gosterilen boyutlar

azalmaktadir.

turk

adam kl§l VlFUS
oyun saylsl

baska fazla turk

guZel tek pazrzman yUksek dunya
vaka

fazla £ilm

tarafindan

Konu 1 Konu 2

Konu 3
Sekil 5.2. Konu basliklarinda bulunan kelimeler i¢in kelime bulutu

t-SNE boyut sayisinin azaltilmasi i¢in dogrusal olmayan bir teknik olup 6zellikle
yuksek boyutlu veri kiimelerinin gorsellestirilmesi i¢in ¢ok uygundur (Maaten ve
Hinton, 2008). t-SNE algoritmasinin ana fikri, noktalar arasindaki uzakliklari
olabildigince koruyacak bir sekilde diisiik boyutlu bir temsil bulmaktir. t-SNE, her
bir veri noktasi i¢in rastgele bir diisiik boyutlu temsil ile baslar ve orjinal uzayda
yakin olan noktalar1 birbirine yakin, uzak olanlari ise birbirinden uzak tutmaya
calisir. t-SNE, birbirine uzak noktalarin arasindaki uzakligi korumaktansa
birbirine yakin noktalara énem vermektedir. Goriinti isleme, DDI, konusma
islemede yaygin olarak uygulanir. t-SNE algoritmasi kelimelerin yakinliklarini

belirlemek icin olasilik dagilimlar: iizerinden hareket etmektedir. 282351 adet
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yorumu 3 konu bashgina t-SNE algoritmasi yardimiyla ayirdigimiz zaman elde
edilen grafik Sekil 5.3’ te gosterilmektedir. Her bir renk farkli bir alt konu
bashgini temsil etmektedir. Grafikte goriildiigii gibi 3 farkli konu birbirinden
ayrilmaktadir. t-SNE algoritmasinin denetimsiz bir 6grenme metodu olmasina ve
veriler hakkinda herhangi bir bilgiye sahip olmamasina ragmen yorumlari

birbirinden basari ile 3 farkli konu bashgina siniflandirdigi gérilmektedir.

t-SNE Clustering of 5 LDA Topics

30

20

20 4

-30

Sekil 5.3. t-SNE algoritmasi ile konu bashklarinin yakinlik gosterimi

“LDAvis” (Sievert ve Shirley, 2014), kullanicilarin bir metin modeline uygun bir
konu modelindeki konular1 yorumlamasina yardimci olmak igin tasarlanmistir.
“PyLDAvis”, GDA algoritmasi kullanilarak tahmin edilen konularin web tabanl
etkilesimli bir gorsellestirmesi olan LDAvis' i temel alarak olusturulmustur.
PyLDAUvis, kullanicilarin bir konu modelindeki konular1 yorumlamasina yardimci
olan etkilesimli konu modeli gorsellestirme igin bir Python kiitiiphanesidir
(Hidayatullah ve Ma’arif, 2017). PyLDAvis iki farkh siitiin icermektedir. ilk
stitunda konularin birbirine olan uzakliklar: yer almaktadir. Sag tarafta bulunan
ikinci siitunda ise ilgili konu icerisinde yer alan kelimelerle ilgili veriler

bulunmaktadir. PyLDAvis grafiklerinden elde edilen terimlerin konu basliklarina
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dagilimi Cizelge 5.3’ te gosterilmektedir. GDA algoritmasindan elde edilen
konulara, veri 6nisleme sonucu kalan terimlerin en yiiksek %43.8 oranda 1 nolu

baslik ile eslestigi, en dustk ise %25.6 oraninda 3 nolu baslk ile eslestigi

goriilmektedir.
Cizelge 5.3. Terimlerin konulara dagilimi
No Konu Yiizde
1 Oyunlar %43.8
2 Korona Virtiisi %30.6
3 Miisteri Hizmetleri %25.6

Sikayeti

Sekil 5.4, 5.5’ te Eksi Sozliik sosyal platformu “teknoloji” kanalindan toplanan
yorumlardan olusturulan 3 konu bashg1 icin ayr1 ayr1 PyLDAvis grafikleri
gosterilmektedir. Sag tarafta bulunan siitunda her baslik i¢in en ¢ok ilgili olan 30
terim gosterilmektedir. Yine sag tist kisimda baghk ile ilgili terimlerin tiim
terimlere orani gésterilmektedir. Ornegin 1 nolu konu bagligina uyan terimler,
tlim terimlerin %43.8’ ini olusturmaktadir. 3 Nolu konu bashginda gosterilen
terimler, tiim terimlerin %25.6" sina karsilik gelmektedir. Grafik lizerinde sol
sttunda konularin birbirine uzaklig1 gérulmektedir. Grafige gore 1,2 ve 3 nolu
konularin birbirine yakin konular olmadig1 goriilmektedir. Sekil 5.4’ te 1 nolu
konu bashgi icin 30 adet kelime listelenmektedir. Bu baslik icin en etkili kelimeler
“oyun”, "giizel” ve “zaman” kelimeleri olarak goriulmektedir. Bu konu bashginda
bulunan terimler biitiin terimlerin %43.8’ ini olusturmaktadir. Calismada
kullanilan veri seti icin konu bashklar1 igerisinde 6ne c¢ikan baslik olarak
gorilmektedir. Sekil 5.5’ da 2 nolu konu bashg1 kanser hastalarinin hastalik
zamaninda moral-motivasyon ve ¢evrelerinden bekledikleri ilgi lizerine 30 adet
kelime listelenmektedir. En etkili kelimeler “viriis”, “diinya”, “tarafindan”
kelimeleridir. Analiz sonuglarin c¢ikan “tarafindan” kelimesi Tiirk¢ce durak
kelimeler icerisinde bulunmadig1 icin gorilmektedir. Ilerleyen c¢alismalarda
Tiirkge durak kelime listesi, Ingilizce durak kelime listesi ile karsilastirilarak
giincellenecektir. Biitiin terimlerin %30.6’ s1 bu konu bashigini olusturmaktadir.
Sekil-5.6" da 3 nolu konu baghgi tizerine 30 adet kelime gosterilmektedir. En etkili

kelimeler “tl”, “internet” ve “iptal” olarak listelenmistir.
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Top-30 Most Relevant Terms for Topic 1 (43.8% of tokens)
30,000 40,000 50,000
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1. saliency(term w) = frequency(w) * [sum_t pit | w) * log(p(t | w)/p(t))] for topies t; see Chuang et. al {2012)
2. relevance(term w | topic t) = A * p{w I §) + (1 - X) * p(w | )/p(w); see Sievert & Shirley (2014)

Marginal topic distribution

5%

10%

Sekil 5.4. GDA konu modelleme konu 1 pyldavis grafigi

Top-30 Most Relevant Terms for Topic 2 (30.6% of tokens)
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Intertopic Distance Map (via multidimensional scaling)
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Marginal topic distribution
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1. saliencyiterm w) = frequency(w) * [sum_t p(t | w) * log(p(t | w)/p(t)] for topics t; see Chuang et. al (2012)

2. relevance(term w | topic t) = A * p(w I 1) + (1- ) * p(w | tip(w); see Sievert & Shirley (2014)

Sekil 5.5. GDA konu modelleme konu 2 pyldavis grafigi
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Intertopic Distance Map (via multidimensional scaling) Top-30 Most Relevant Terms for Topic 3 (25.6% of tokens)
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2. relevance(term w | topic 1) = A * p(w 1 t) + (1 - A) " p(w | )/p(w); see Sievert & Shirley (2014)
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Sekil 5.6. GDA konu modelleme konu 3 pyldavis grafigi
5.2.2. GDA algoritmasinin ingilizce veri setine uygulanmasi

GDA analizi ve veri 0n isleme islemleri Python dilinde yapilmistir. Veri 6n isleme
islemleri icin NItk kiitiphanesi, GDA analizi icin ise Gensim (Gensim, 2009)
kiitiiphanesi kullanilmistir. ingilizce veri seti lizerinde, Tiirkge veri setinden
farkli olarak kok bulma islemi gercgeklestirilmistir. Kok bulma islemi ig¢in
“snowball” kiitiiphanesi kullanilmistir. Ingilizce yorumlar icin konu bagliklar
Cizelge 5.4’ te gosterilmektedir. Bu c¢alismada, 245.872 kullanici yorumu
toplanarak analiz edilmistir. GDA algoritmasindan elde edilen ¢iktilar ve
konularin agirlikli yorumlari incelendiginde 1 nolu konunun 2016 yilinda yapilan
Amerika secimleri hakkinda, Rusya’ nin teknolojik olarak yaptigi disiiniilen
girisimlerin se¢im sonuglarina etkisi olup olmadig1 hakkinda konusuldugu, 2 nolu
konunun kullanilan mobil cihazlarin ¢alismasi, insanlarin yasamina ve
calismalarina etkileri/katkilar1 hakkinda konusuldugu, 3 nolu konu bashginda ise
Amerika’ da ¢ikmasi diisiiniilen internet servis saglayicilariile ilgili bir yasa teklifi

hakkinda konulardan olustugu gézlemlenmistir.
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Cizelge 5.4. GDA algoritmasindan cikarilan Ingilizce kelimeler ve gcikarilan

baslhiklar
No Bashk Etiket
1 peopl], like, think, get, say, becaus, reddit, vote, know, Amerikan Seg¢imleri
make
2 work, get, use, like, time, peopl, go, make, need, job Mobil Cihazlar
3 internet, compani, data, pay, net, neutral, govern, Yasa Teklifi

money, isp, servic

Bu calismada, Reddit sosyal platformundan 245.872 kullanici yorumun analiz
edilmistir. Her bashgin belirlenmesinde en fazla orana sahip olan yorumlar ve
basliklar Cizelge 5.4’ te gosterilmektedir. En fazla etkisi olan yorumlar

incelendiginde konu baslhklari ile uyumlu oldugu goriilmektedir.
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Cizelge 5.5. Basliklarda en fazla agirliga sahip yorumlar

Yorum

No Konuya Etiket
Uyumluluk
1 0.9957 Amerikan

Secimleri

2 0.9983 Mobil
Cihazlar

3 0.9967 Yasa
Teklifi

well, that proves everything. can you give me a reason to believe these reports if i
can't see the evidence then? there have been multiple accounts of the government
lying to the people.it's the side that's too far up it's own ass to ever consider that
their intellectual minds could fall for the same trap that their disgusting, inbred
enemies did.like this article? lol.you don't really think all anti trump people only
see evidence based information... right? that only pro trump people twist and turn
until they see what they want? i won't argue for or against anything except that
r/politics is not information based. they are simply anti trump and it's all fake
and/or opinion pushing. i actually resubbed because i get a couple of daily laughs
there.where's that video of trump pissing on hookers that we heard all about?this
is true...i went there yesterday to see what they were saying about the russians
being indicted. the linked an article that said the russians were accused of
planning pro clinton, sanders, and both pro and anti trump rallies. they
immediately started saying the russians were all “bernie bros” and refusing to
even acknowledge that the influence was directed to all fronts. that's one of the
things that bothers me most about reddit. people will scroll through your entire
history, see one post, and then spend 20 minutes insulting you and calling you a
racist nazi. it doesn't matter what you posted or why you posted in it. you post in
td and you are forever called an inbred racist. it's dumb and i can't believe the
people don't see the problem with this attitude. i didn't vote trump and i'm not
even kind of a fan, but the way the entire left acts on this site is an embarrassment.
when you do a search and it says users are those active one then?i got banned
from r/twoxchromosomes or whatever it's called just for having posted on t_d
once. ...
https://www.apple.com/support/iphone6s-unexpectedshutdown/how about
letting me put in a new batt then?that's not the issuethe problem is apple never
told us of this feature until after they were exposed. if this feature was included in
the upgrade list people were not be so upset my dad still had the ip4 with ios 7,
most o the apps cant use anymore, even the youtube app can't run properly, only
call and text msg can hold almost 6-7 hours, so used it as a secondary phone just
for works.don't worry, even though i'm not an apple guy, but i can say the 4s
(maybe 5s too, but it's bigger) is the best phone design ever, small, thick, and great
screen resolution is all you need in a phone. big ups 4s squadi loved the 4s i
noticed an immediate downgrade when i got the 6still my favorite iphone. i wish
they made a new one with the same design and even a little heft. though i do have
a metal case that makes my 7 similar. if you're running a newer version of ios on
the 4s, you can actually downgrade back to ios 6, just to let you know!my fiance
kept her 4s up until a year ago. she only got rid of it because the screen peeled
away from the rest of the phone and i was getting a new phone at the same time.
had a 4s for over 5 years now and i've been dragging it through its retirement with
a portable charger, it finally ran out of juice and has been on charge for 2 days now
without coming back oni miss the smaller phone too my dad's first smart phone
was a 4s what seems like a decade ago but he refuses to give it up. it's funny
though because i don't really see his phone that often so when ever i do, i'm just
amazed at how tiny it is. phones have just grown in size so much after spending a
decade shrinking.yup that's still what i use. 4s isn't so bad still. i do like how small
it is sometimes.my daughter has a 4s and... wait for it... she's getting upgraded to a
5c for christmas! she's going to be elated!
the federal communications commission’s proposed net neutrality rules would,
among other things, prohibit broadband access providers from prioritizing traffic,
charging differential prices based on the priority status, imposing congestion-
related charges, and adopting business models that offer exclusive content or that
establish exclusive relationships with particular content providers. the proposed
regulations are motivated in part by the concern that the broadband access
providers will adopt economically inefficient business models and network
management practices due to a lack of sufficient competition in the provision of
broadband access services. this paper addresses the competitive concerns
motivating net neutrality rules and addresses the potential impact of the proposed
rules on consumer welfare. we show that **there is significant and growing
competition among broadband access providers and that few significant
competitive problems have been observed to date**. we also evaluate claims by
net neutrality proponents that regulation is justified by the existence of
externalities between the demand for internet access and content services. we
show that **such interrelationships are more complex than claimed by net
neutrality proponents and do not provide a compelling rationale for regulation.**
we conclude that **antitrust enforcement and/or more limited regulatory
mechanisms provide a better framework for addressing competitive concerns
raised by proponents of net neutrality.
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Sekil 5.7° de her bir konu bashgini olusturan kelimeler i¢in hazirlanmis olan
kelime bulutu gosterilmektedir. Her bir konu bashgi farkli renkle temsil
edilmektedir. Her konu bashig1 altinda bulunan kelimelerin agirliklarina gore,

kelime bulutu igerisindeki boyutlar belirlenmektedir.

peopl say

get make
vote | JOD like
thinklike G
reddit baeats
Konu 1 Konu?2
internet
o companil
LS
P oay money net
neutral servic
govern data
Konu 3

Sekil 5.7. Konu basliklari i¢in kelime bulutu

245.872 adet yorumu 3 konu basligina t-SNE algoritmasi yardimiyla ayirdigimiz
zaman elde edilen grafik Sekil 5.8’ de gosterilmektedir. Her bir renk farkli bir alt
konu basligini temsil etmektedir. Reddit sosyal platformundan t-SNE algoritmasi
ile elde edilen sekil incelendiginde konularin birbiri ile ayrildig:

gozlemlenmektedir.
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t-SNE Clustering of 5 LDA Topics
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Sekil 5.8. t-SNE algoritmasi ile konu basliklarinin yakinlik gésterimi
PyLDAvis grafiklerinden elde edilen terimlerin konu basliklarina dagilimi Cizelge
5.6’ te gosterilmektedir. GDA algoritmasindan elde edilen konulara, veri 6nisleme

sonucu kalan terimlerin en yiiksek %49 oranda 1 nolu baslik ile eslestigi, en

disiik ise %23.9 oraninda 3 nolu baslik ile eslestigi gorilmektedir.

Cizelge 5.6. Terimlerin konulara dagilimi

No Konu Yiizde
1 Amerikan Secimleri %49
2 Mobil Cihazlar %27.1
3 Yasa Teklifi %23.9

Asagidaki sekillerde Reddit sosyal platformu “technolgy” kanalindan toplanan
yorumlardan olusturulan 3 konu bashgl icin ayr1 ayr1 PyLDAvis grafikleri
gosterilmektedir. Grafige gore 1,2 ve 3 nolu konularin birbirine yakin konular
olmadig1 gorilmektedir. Sekil 5.9° da 1 nolu konu bashg: icin 30 adet kelime

listelenmektedir. Bu baslik icin en etkili kelimeler “peopl”, “like” ve “think”
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kelimeleri olarak goriilmektedir. Bu konu basliginda bulunan terimler biitiin
terimlerin %49’ unu olusturmaktadir. Calismada kullanilan veri seti i¢in konu
basliklari icerisinde 6ne ¢ikan baslik olarak goriilmektedir. Sekil 5.10" da 2 nolu
konu baslhigi ile ilgili 30 adet kelime listelenmektedir. En etkili kelimeler “work”,

kelimeleridir. Biitiin terimlerin %27.1" s1 bu konu bashgim

«“ «“

get”, “use”
olusturmaktadir. Sekil 5.11° de 3 nolu konu bashg: iizerine 30 adet kelime

gosterilmektedir. En etkili kelimeler “internet”, “compani” ve “data” olarak

listelenmistir. Biitiin terimlerin %23.9” u bu konu basligini olusturmaktadir.

Top-30 Most Relevant Terms for Topic 1 (49% of tokens)
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tertopic Distance Map (via multidimensional scaling)
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Overall term frequency
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Sekil 5.9. GDA konu modelleme konu 1 pyldavis grafigi

Top-30 Most Relevant Terms for Topic 2 (27.1% of tokens)

Intertopic Distance Map (via multidimensional scaling)
o 10,000 20,000 30,000 40,000 50,000 60,000 70,000
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work I

Overall term frequency
I Estimated term frequency within the selected topic

2%
5% 1. saliency(term w) = frequency(w) * [sum_t p(t | w) * log(p(t I w)ip())] for topics t; see Chuang et. al (2012)
2. relevance(termw 1 topic t) = A “ p(w | 1) + (1- A) * p(w | t)/p(w); see Sievert & Shirley (2014)

10%

Sekil 5.10. GDA konu modelleme konu 2 pyldavis grafigi
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Intertopic Distance Map (via multidimensional scaling) Top-30 Most Relevant Terms for Topic 3 (23.9% of tokens)
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5% 1. saliency(term w) = frequency(w) * [sum_t p(t | w) * log(p(t | w)/p(1))] for topics t; see Chuang et. al (2012)
2. relevance(term w | topic t) = A * p(w I 1) + (1 - A) * piw | t)fp(w); see Sievert & Shirley (2014)
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Sekil 5.11. GDA konu modelleme konu 3 pyldavis grafigi

GDA algoritmasi ile olusturulan Ingilizce ve Tiirkge dillerinin konu modellemeleri
sonucu ortaya ¢ikan konular incelenmistir. Sonu¢larda Reddit ve EksiSozliik
Sosyal platformlarinda teknoloji baslig1 lizerine yapilan yorumlardan baslica 3
konu bashgi elde edilmistir. Elde edilen konu basliklar karsilastirildiginda her
platformun kendi icerisinde farkli konularin 6n plana ¢iktig1 gorilmektedir.
Amerika’ da yogun olarak kullanilan Reddit platformunda, elde edilen 3 konu
bashigindan 2’ sinin Amerika’ nin kendi icgindeki giindemi yansittig
gorilmektedir. Bu giindemlere bakildiginda Amerika’ da yapilan secimlerin
oncelikli olarak konusuldugu goriilmektedir. Bir diger konu baslig1 olarak ise
cikarilan bir yasa teklifi lizerine konular oldugu goriilmektedir. Bu konu
basligida Amerika’ y1 ilgilendiren bir baslik olarak goriilmektedir. Diger konu
baslhiginda ise mobil cihazlar hakkinda konusulmustur. Turkiye’ de yaygin bir
sekilde kullanilan EksiSozliik platformunda ise kullanicilarin “Oyunlar” iizerine
konustugu goriilmektedir. Bir diger konu olarak ise bugiinlerde biitiin diinyanin
giindemini olusturan “Koronaviriis” olmustur. EksiSozlik platformunda

konusulan diger konu bashg: ise Turkiye' deki firmalarin miisteri hizmetleri

tizerine konusuldugu gézlemlenmistir.
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6. VARLIK iISMI TANIMA VE DBPEDIA

Bu boliimde bilgi tabanli veri ¢ikarimi, ontoloji yapisi, ontoloji sorgulama dili olan
SPARQL, tez calismasinda kullanilan DBPedia projesi ve varlik ismi tanima
hakkinda bilgi verildikten sonra veri seti iizerinde VIT ve DBPedia projesi

uygulamasi anlatilmistir.

6.1. Bilgi Tabanl Veri Cikarimi

Web teknolojisinin gelisim seyrini temsil etmek tizere Web 1.0, Web 2.0 ve Web
3.0 tamimlamalar1 yapilmaktadir fakat bu durumun herhangi resmi bir temeli
bulunmamaktadir. Ancak Web 1.0 "Duragan (Static)"; Web 2.0 "Etkilesimsel
(Interactional)"; Web 3.0 ise "Anlamsal (Semantik)" olarak tanimlanmaktadir.
Anlamsal Ag (AA), internet ortamindaki kaynaklarin daha kolay erisilebilir,
makineler tarafindan anlasilabilir ve yazilim ajanlar1 tarafindan kullanilabilir
hale getirilmesi amaciyla yeniden tanimlanmasi fikridir. AA, web teknolojisinin
glincel bir siirimii; yazilimlar icin yeni bir uistveri (metadata) teknolojisi; agik
kaynak teknolojiler i¢in farklilik veya yeni nesil bir yapay zeka teknolojisi olarak

degerlendirilebilir (Pollock, 2009).

AA fikrinin ortaya kondugu 1990’ I yilardan beri cesitli ¢calismalar yapilmis
anlamsal ag ile ilgili teknoloji ve standartlar olusturulmustur. Bu teknoloji ve
standartlar ontolojileri isleyip sonu¢ ¢ikarma yapabilecek olan KTC, KTC Semasi
(KTCS), internet ontoloji dillleri, SPARQL sorgulama dili gibi araglardir. Buna
ragmen bagl veri kavraminin ortaya ¢ikmasi ile anlamsal web daha etkin bir

sekilde kullanilmaya baslamistir (Berners, 2019).

AA’ nin giiniimiizdeki gergek hali bagh verilerdir (Berners, 2001). Bagh verinin
temellerini hem yapisal olarak hemde bilgisayarin anlayabilecegi KTC
(W3(,1994) standardina uygun olarak yayinlanmasi bagh verinin temeli olarak
gorilmektedir (Bizer vd. 2009). AA’ daki temelamag¢ iyi tanimlanmis ve
baglantilandirilmis olan bilgilerin ve servislerin internet ortaminda kolay bir
sekilde bilgisayarca-okunabilir ve bilgisayarca-anlasilabilir olmasini saglayacak

standartlarin ve teknolojilerin gelistirilmesidir.
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W3(C, 1994 yilinda internetin ortaya cikmasinda btiytik rol oynayan Tim Berners-
Lee tarafindan kurulmus bir topluluktur. Bu toplulugun asli gorevi; internet
dlinyasi tarafindan ihtiya¢ duyulan standartlari organize etmek ve bu standartlar
icin gerekli teknolojilerin ortak projeler icinde olusmasina liderlik yapmaktir.
W3C, internet standartlarinin ana kaynagidir ve HTML dili W3C tarafindan bir
standart haline getirilmistir. KTC, SPARQL ve ontoloji dili teknolojileri W3C
tarafindan gelistiriimeye devam etmektedir. W3C, AA projeleriyle etiketleme
isaretlerini de sorgulayan yeni standartlarin gelistirilmesini 6ngérmektedir. AA
ile beraber ortaya cikan KTC, su anda var olan veya bundan olusacak verilerin
birbirleriyle baglantili hale getirilmesini saglayacaktir. SQL veri tabani ve HTML
isaretlemeleri arasinda uyumsuzluklar yeniden diizenlenip, bilgisayar tarafindan
kullanic1 icin otomasyon kolaylig1 getirilecektir. Web semantigin olusturdugu
kiiresel bazl veri tabaninda tek dile donustiiriilmiis veriler, SPARQL sorgu dili ile
sorgu sonuglari raporlanabilecektir. Ontoloji dilleri, ise AA diinyasinin yeni temel
dil yapisi olarak KTC ile olusturulmus ve SPARQL ile sorgulanmis verilerin,
bilgisayar ve aglar uzerinde degerlendirmesini yapacaktir. Ontoloji dillerinin
kullanimiyla birlikte anlamsal sorgulama yapan makine, insan zekasini 6rneklem
alacaktir. W3C, AA i¢in bagh veri kavramini kullanmaktadir. Bagh veri, web ag1
icerisinde her bir bilgiyi belli bir anlama sahip olacak sekilde modelleyerek, bu
bilgilerin birbirleriyle iliskilendirilmesi ve akilli veri tabanlarinin olusumu

hedeflemektedir (W3C,1994; DBPedia,2004; Akcavli, 2012).
6.2. Ontoloji Nedir?

Varliklar1 baglantilar ile birlikte belirten felsefi bir terimdir ve AA en belirgin
ozelligidir (Coban, 2010). Internet Ontolojisi, internet iizerindeki bir alanda
(domain, 6zel bir konuya ait bilgi alani), paylasilabilinir bilgiye ulasmak isteyen
ihtiyac sahiplerine, nesnelerin kuralli tanimi yaparak ortak kelimeler ve anlamlar
sunmaktadir (Karademirci, 2008). Asagida yaygin olarak kullanilan gesitli
ontoloji gelistirme araclar1 gosterilmektedir (Yiiksek ve Karasulu, 2010).

e Protege

e Apollo

e LinkFactory

e OntoEdit
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e OpenKnoME
e SESAME
e RDFDB

Anlamsal teknolojilerin arkasindaki temel bilesen, belirli bir alanda tanimlanan
kavramlar arasindaki iligskiler ve taksonomi ile kavramsallastirmay: temsil eden
ontolojilerdir. Farkli platformlar arasinda bilgi paylasimi ve degisimi
yapilabilmesinde 6nemli rol oynarlar. Bu sebepten dolay1 ontoloji kavrami,
sozdizimi, ontoloji dilleri ya da KTC ile temsil edilmesi ve ontoloji sorgu dilleri
olan RDQL, SPARQL konularindaki ¢alismalarda artis goriilmektedir (Berners,
2001). Anlamsal teknolojilerin yayginlasmasi ile DDI alanindaki gelismeler yeni
bir yon kazanmistir. Arastirmacilar arasinda kullaniciy1 anlamak ve sorularina
cevap liretmek icin DDI tekniklerini anlamsal teknolojiler ile birlestiren melez
yontemler tartisilmaya baslanmistir. Bu asamada ilk odaklanilan konu anlamsal
teknolojilerin DDI yontemlerini giiclendirmeye nasil yardimci olacagi olmustur.
ikinci 6nemli konu ise, AA gelistirmede kullanilan ontoloji 6grenmesi, ontoloji
sorgulama, ¢ok dilli ontoloji eslestirme yontemlerinde DDI’ nin hangi noktalarda

katki saglayabilecegi olmustur (Guo ve Ren, 2009).

Ciimle anlama, icerisinde temel olarak iki asamadan olusur. Bunlardan ilki
morfolojik olarak incelenmesi, ikincisi ise anlamsal analizdir (Guo vd., 2011).
Morfolojik analiz kelimelerin yapilariyla ilgilenirken anlamsalliga ulasmak igin
kelimeler arasu iliskiler, kelimelerin tiirii etiketleri (isim, fiil, sifat, vb.) ve ciimle
icindeki gorevlerini (6zne, yliklem, nesne, vb.) cikti olarak iiretir. Anlamsallik
seviyesine katkida bulunmak i¢in, varlik ismi tanima yonteminden faydalanilir.
Bu yontem dogal dil sorgusunda bulunan varliklarin 6nceden tanimlanmis
kategorilerle (kisi, organizasyon, tarih, lokasyon, vb.) isaretlenmesini saglar
(Collobert vd.,2011). Uretilen bu ciktilar, dogal dil sorgusunun zenginlestirilmesi
icin ontolojilerle birlestirilerek kullanilir. Bu yaklasim o6zellikle dogal dil ile
sorgulama imkani saglayan soru cevaplama sistemleri icin ontolojilerin bilgi
kaynagi olarak kullanilmasini saglar. Dogal dil sorgusu ile temsil edilen bilgi
ihtiyaci ontolojinin sorgu diline donitstiiriiliir. Kullanicilar ontoloji sorgu dilini,

yapiy1 ve ontoloji sozliigiinti 6grenme ihtiyaci olmaksizin ontolojilerdeki bilgiye
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ulasabilirler. Kullanicilar ile sistemler arasi koprii kuran bu yaklasim sayesinde

ontolojilerin pratik kullanimi da saglanmis olmaktadir (Bernstein,2005).
6.2.2. Kaynak tanimlama ¢ercevesi

KTC, 1997 yilinda W3C tarafindan duyurulmustur. KTC' nin ortaya cikisinda
anlaml bir internete duyulan ihtiyacin artmasi énemli bir rol oynamistir. KTC’
nin ortaya ¢ikmasinda kullanici topluluklari, “The Internet Engineering Task
Force”, W3C gibi bir¢cok kurum ve kullanici rol almistir. 1999 yilinda KTC web’ in
islevi ve is birligini arttirmak amaciyla W3C’ nin standartlar1 arasina girmistir.
internet icerisinde yer alan kaynaklarin tanimlanabilmesi icin gelistirilmis bir
dildir. internet kaynaklari icerisinde yer alan bir metadatanin saklanabilmesine
olanak saglamis ve bu verilerin farkli uygulamalar arasinda degistirilmesi
sirasinda yasanabilecek anlamsal kaybi engelleyen bir yapiya sahiptir (Altay ve

Ulas, 2018).

XML dili verilerin kodlanmasi ve tasinmasi i¢in sozdizimi yapisini belirler.
KTC, bir veri modelidir. Bu model internet ortamindaki nesnelerin (kaynaklarin),
kaynak 6zelliklerinin ve ozellik degerlerinin tanimlanmasi fikrine dayanir. KTC

ifadelerinde yer alan nesne, 6zellik, deger ti¢liileri KTC’ nin temelini olusturur.
6.2.3. SPARQL

SPARQL, KTC Sorgulama Dili' dir (Sparql, 2008). W3C tarafindan KTC veri modeli
icin tamimlanmistir. KTC sorgulama dilleri iizerindeki ¢alismalar son birkag yildir
devam etmektedir. Bu siire¢ icerisinde RDQL, Squish, Versa gibi farkh
yaklasimlarin bu siirec icerisinde gelistirilmistir. SQL ile benzer sz dizimine
sahip olan SPARQL yaygin bir sekilde kullanilmaktadir (Ozpala ve Kéker, 2008).
KTC modeli “subject, predicate, object” (6zne, yliklem, nesne) olarak ifade edilen
tcliilerden olusan dizgelere dayanmaktadir. Benzer sekilde SPARQL sorgusu da
tcliler seklinde ifade edilmekte ancak bu ticliilerden herhangi birisi veya birileri
degisken olabilmektedir. SPARQL sorgusu ile KTC ¢izgesindeki tigliiler eslenerek
sorgu cevaplanmaya ve KTC ¢izgesinden ilgili tgliiler ¢ekilmeye ¢alisiimaktadir

(Erdur ve Alatli, 2013).
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“SELECT”, “ASK”, “DESCRIBE” ve “CONSTRUCT” olmak tlizere dort ¢esit sorgu tipi
desteklenmektedir. SELECT sorgusu verilen sorgulama oriintiisiine uyacak
sekilde tizerinde calisilan veri kiimesinden istenilen degiskenlerin tamamini ya
da bir kismin1 dondirmeye yarar. ASK sorgusu veri kiimesi i¢ginde sorgulama
oruntiistini karsilayan veri bulunup bulunmadiginin cevabin1 doéndiiriir.
DESCRIBE sorgusu, sorgulama oriintiist ile veya dogrudan URI ile tanimlanan
kaynagin KTC veri kiimesi icindeki tamimlamasini dondiirtir. CONSTRUCT
sorgulamasi verilen sorgulama oriintiistini veri kiimesi icinde arar ve yine

sorguda verilen sablona uyan bir sema (graph) tretir (Sparql, 2008).

KTC sorgulama arag¢larinin biiytik cogunlugunda SPARQL destegi bulunmaktadir
(Battal, 2009). Asagida verilen 6rnek kod blogunda SPARQL sorgusunun

kullanimi verilmistir.

PREFIX a:<http://ornek.com/resources/> ...

SELECT 7x

WHERE {...}

Guntimiizde DBpedia, Freebase, Geonames, DBLP gibi cesitli siteler verilerini KTC

olarak yayinlanmakta ve SPARQL ile sorgulanabilmektedir.

6.2.4. DBPedia

DBpedia, Wikipedia tzerinde sunulan yapisal verilerin web {izerinden
sorgulanabilmesi icin semantik veritabanlarinda tutulmasi amaciyla “Free
University of Berlin, University of Leipzig” ve “OpenLink Software” isbirligi ile
2007 yilinda baslatilan bir projedir. DBpedia, Wikipedia tizerindeki bilgi
kutularinda bulunan yapisal verilerin semantik veritabanlarinda depolanmasiyla
olusturulmus, Linked Open Data bilinyesinde bulunan en 6nemli merkezi bilgi
tabanlarindandir (Bizer vd., 2009). DBpedia lizerinde 2.35 milyonu tanimh
ontoloji icerisinde siniflandirilmis olmak tizere toplamda 3.77 milyon tigli
tanimlanmistir. Bu tgliler igerisinde 764.000 insan, 573.000 yerlesim yeri,

333.000 sanat trtinii ve 192.000 organizasyon tanimlidir. DBPedia icerdigi 50
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milyon KTC linki ile diger bagh veri setlerine baglanti saglamaktadir. DBpedia
bilgi tabaninin mevcut bilgi tabanlarina gore birka¢ avantaji vardir: bir¢ok alani
kapsar; topluluklarin katiimini temsil eder. Wikipedia’ nin icerigi degistikce
otomatik olarak gelisir ve ¢oklu dil destegi bulunmaktadir. DBPedia bilgi setine
sorgular olusturarak sorgular sorulabilmektedir. Bu sorgularin cevab1 DBPedia

araciligl ile Wikipedia’ dan gelmektedir (DBPedia, 2004).

DBPedia, WikiPedia tizerinde yapilandirilmis olan verilerin ¢ikarilmasi ile genis
kapsamli ve c¢ok dilli bilgi tabani projesidir. Wikipedia' dan yapilandirilmis
bilgileri ¢ikarmak ve bu bilgileri Web’ de kullanima sunmak i¢in bir topluluk
calismasidir. DBpedia, Wikipedia' dan tiiretilmis veri kiimelerine karsi1 karmasik
sorgular sormanizi ve Web' deki diger veri kiimelerini Wikipedia verilerine

baglamanizi saglar (Auer vd., 2007).

WikiPedia lizerinde bulunan bir metinden ilgili alanlari, 6zellikleri ¢ikarmak 4
asamadan olusmaktadir. WikiPedia ile DBPedia arasinda bulunan sistemin genel

calisma sekli Sekil 6.1’ de gosterilmektedir.

Gird 1 Balimleme Cikanm Cikin
Katmani Katman Katmani Katmani

- : :
Ty i ow )| T
il Kayrak - f Grartindimi
T Baliimleme Hivuzu

Sekil 6.1. DBPedia veri ¢ikarim sistemi

Bu 4 asamanin ilk asamasi olan girdi béliimiinde Wikipedia, harici kaynaktan
veriyi okur. WikiPedia’ da bulunan sayfalar boliimler direk okunabilir veya
MediaWiki API yardimiyla alinabilir. Bdéliimleme katmaninda her WikiPedia
sayfasi ayristirici yardimiyla soyut olarak bir s6z dizimi agacina dontstiirtliir.
Soyut s6z dizimi ayristirilan sayfay1 ¢ikarim yapilmak iizere ¢ikarim kismina
iletir. Bu kisimda s6z dizim agagindan KTC ifadeler olusturulur. Cikti kisminda ise

olusturulan KTC ifadeler bir havuzda toplanir.
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DBPedia iizerinde, WikiPedia metinler ¢ikarim yapildiktan sonra elde edilen bazi
ozellikler Cizelge 6.1’ de gosterilmektedir. Ornek olarak verilen bilgilerin basinda
3 harften olusan 6nekler bulunmaktadir. Bu 6neklere kaynak tanimlayic1 adi
verilmektedir ve diger kaynaklardan ayiran tanimlayici ismini belirtmektedir.

DBPedia’ da baslica 3 adet kaynak tanimlayici bulunmaktadir.

http://dbpedia.org/resource: Onek olarak “dbr” kullanilir. Makale verilerinin
sunumu yapilir. WikiPedia’ da bulunan her bir makale i¢in bir 6nek DBPedia
tarafinda olusmaktadir.

http://dbpedia.org/property: Onek olarak “dbp” kullanilir. Satirlarda bulunan
ozellikler bu 6nek ile ¢ikarilir.

http://dbpedia.org/ontology: Onek olarak “dbo” kullanilir. Ontoloji tiiriinde

bilgilerin sunumu yapilir.

Cizelge 6.1. DBPedia cikaricilar: genel gériniim

Ad Tanim Ornek
abstract WikiPedia yazilariin ilk satirlar1 ~ dbr:Berlin dbo:abstract "Berlin is the capital
city of (...)".
article categories Yazilarin kategorilerinin dbr:Berlin dbo:abstract "Berlin is the capital
cikarilmasi. city of (...)".
category label Kategorilerde bulunan etiketlerin dbr:Category:English novels rdfs:label "English
cikarilmasi. novels" .
category hierarchy = Kavramlarin  kategorileriler ile dbr:Category:World War II skos:broader
iliskisi cikarilir. dbr:Category:Modern history .
disambiguation Ayirt etme linkleri ¢ikarilir. dbr:Alien dbo:wikiPageDisambiguates
dbr:Alien (film) .
external links Dis sayfa linkleri ayirt edilir. dbr:Animal Farm dbo:wikiPageExternalLink
geo coordinates Cografik koordinat bilgilerini ¢ikarir dbr:Berlin georss:point "52.5006 13.3989" .
grammatical gender Kisilerin cinsiyet bilgileri dbr:Abraham Lincoln foaf:gender "male" .
homepage Kurumsal web adresleri dbr:Alabama foaf:homepage .
image WikiPedia Sayfasinda yer alan ilk dbr:Berlin foaf:depiction http://....../overview-
resim berlin.jpg
infobox Bilgi kutusunda yer alan veriler dbr:Animal Farm dbo:date "March 2010".
interlanguage InterWiki linkleri dbr:Albedo dbo:wikiPagelnterLanguageLink
dbr-de:Albedo
label Makale bashgi dbr:Berlin rdfs:label "Berlin"
mappings WikiPedia  bilgi  kutularindaki dbr:Berlin dbo:country dbr:Germany

verileri haritalama yontemi ile
DBPedia Ontolojisi ¢ikarimi

page ID Yazinin id numarasi dbr:Autism dbo:wikiPagelD "25"

page links WikiPedia sayfalari arasindaki sayfa dbr:Autism dbo:wikiPageWikiLink dbr:Human
baglantilari brain .

persondata Person-Data sablonundan Kkisisel dbr:Andre Agassi foaf:birthDate "1970-04-29"
bilgilerin ¢ikarimi

PND Kisi ile ilgili PND bilgileri dbr:William Shakespeare

dbo:individualisedPnd "118613723" .

redirects WikiPedia ‘daki yazilar arasi dbr:ArtificialLanguages dbo:wikiPageRedirects

yonlendirme dbr:Constructed language .
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6.3. Varlik isimlerini Tanima

VIT ¢alismalari; DDI, Veri Madenciligi ve Veri Cikarim gibi alanlarda énemli bir
yere sahiptir. Bir metinde gecen varliklarin bulunarak 6énceden tanimh kisi, yer
ve organizasyon gibi siniflardan bir tanesine atanmasina VIT denilmektedir.
Konu tizerine yapilan ilk ¢alismalardan biri Lisa F. Rau (Rau, 1991) tarafindan
1991 yilinda gergeklestirilmis olup yazar ¢alismasinda problemi metin igerisinde

gecen sirket isimlerini isaretleme olarak ele almistir.

DDi arastirma alaninin 6nemli bir konusu olan VIT sistemleri; bagimsiz sistemler
olarak kullanilabilecekleri gibi; otomatik bilgi erisim, medya izleme, soru-
cevaplama ve 6zet ¢ikarma gibi sistemlerin biinyesinde de 6nemli birer modiil
olarak hizmet verebilmektedirler.

VIT konusunda 6zellikle Ingilizce metinler iizerinde; kural-tabanly, istatistiksel ve
makine 6grenmesi yontemleriyle ¢ok cesitli calismalar yapilmis, temel varlik ismi
tirleri (siniflar1) olan kisi, yer ve kurum isimleri disinda da bir¢ok tiir
calismalarin kapsamina alinmis, ve biiyiik boyutlarda isaretlenmis ortak veri
kiimeleri hem degerlendirmelerde hem de 6grenen sistemlerin 6g8renme

asamalarinda kullanilmistir (Marrero vd., 2013).

Tlirkge metinlerde varlik ismi tanima konusunda; istatistiksel yontemler (Tiir vd.,
2003), kural-tabanh (Kiiclik ve Yazici, 2009) ve hibrit yaklasimlar (Kiiglik ve
Yazici, 2012), ve makine 6grenmesi yontemlerini (Ozkaya ve Biri, 2011; Seker ve
Eryigit, 2012) kullanan ¢esitli ¢alismalar yayinlanmistir. Bu ¢alismalar
cogunlukla haber metinleri tizerinde degerlendirilmistir. Sonraki dénemde daha
cok sosyal medya metinleri gibi yazim ve dilbilgisi hatalar1 da igeren metinler
tizerinde yapilan ¢alismalar sunulmaktadir (Kii¢tik vd., 2014). Bununla beraber,
Tiirkce metinlerde yapilan calismalar; Ingilizce ve Ispanyolca gibi dillerdeki
metinler iizerinde yapilan ¢alismalara kiyasla hem kapsam hem de say1 olarak

oldukca sinirlh kalmaktadir.
6.2.1. VIT yontemlerinin veri seti iizerine uygulamasi

Tiirkge ve Ingilizce dilinde sosyal medya platformlardan elde edilen veriler

tizerinde GAA, GDA algoritmalarn kullanilarak konusulan baslica 3 konu
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belirlenmisti. Bu algoritmalardan GDA algoritmasi1 tarafindan belirlenen,
konularin olusmasinda en etkin olan ilk 50 yorum incelenmistir. Toplamda 150
yorumda en fazla gecen varlik isimleri belirlenmistir. Belirlenen varlik isimleri
SPARQL sorgular1 araciligiyla DBPedia projesi igerisinde sorgulanmistir. Sorgu
sonucunda elde edilen varlik isimlerine karsilik gelen tanimlamalar ¢ikarilmistir.
VIT yontemlerinin veri setleri iizerine uygulanmasi ve DBPedia iizerinden

aciklamalarin ¢ekilmesine ait islem basamaklari Sekil 6.2’ de gosterilmektedir.

Konu Basliklar ile ilgili ilk
50 yorumun belirlenmesi

L

Yorumlar icerisinde bulunan
varlik isimlerinin belirlenmesi

2

DEPedia lizerinden SPARQL
sorgularn yardimyla
cikarlmas

Sekil 6.2. Islem basamaklar:

6.2.2. ingilizce yorumlarin varlik isimlerinin belirlenmesi

Konu basliklarinin olusmasinda, kullanicilar tarafindan yapilan yorumlarin etkisi
bulunmaktadir. Belirlenen 3 konu bashgina en fazla etki yapan 50 yorum
belirlenmistir. Toplam 150 yorum iizerinden VIT islemi uygulanmstir. ingilizce
dili icin “Spacy” (Spacy, 2019) kiitiiphanesi kullanilarak VIT islemi yapilmstir.

150 yorumda en fazla bahsedilen 5 varlik ve gecme sayilar1 Cizelge 6.2’ de
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gosterilmektedir. En fazla 5 varlik ismine bakildiginda Apple gibi bir teknoloji
firmas1 ve yine Apple tarafindan piyasaya siiriilen los isletim sistemi gibi
teknoloji ile alakal varlik isimleri belirlenmistir. ilk sirada ¢ikan “one” kelimesi
yorumlar icerisinde manuel olarak tarandiginda tek basina kullanildig1 gibi,
ayrica “Samsung” firmasinin bir Uriinlini temsil etmek i¢in kullanildigi
yorumlara bakildiginda gorilmiistiir. "Russian” ve “The Federal Communication
Commision” varliklar1 ise GDA algoritmasinin ortaya koydugu basliklarla ilgili
olarak yogun bir sekilde kullanildig1 goriilmektedir. GDA algoritmasi tarafindan
Amerikan Se¢imleri ve Yasa Teklifinin konusuldugu basliklar: tespit edilmisti.
“Russian” varligit Rusya’ nin Amerikan Se¢imlerine miidahalesi ile ilgili
yorumlarda sik olarak kullanilmaktadir. “The Federal Communication
Commision” varligi da Yasa Teklifini iceren yorumlarda sik gectigi tespit

edilmistir.

Cizelge 6.2. Ingilizce veri seti icin varlik isimleri ve sayilar

Varhik ismi Gecme Sayisl
One 53
Russian 26
Fcc 21
los 19
Apple 17

Cizelge 6.3’ de 1 nolu baslik i¢cin yani Amerika Segimleri olarak etiketlenen konu
ile ilgili varlik isimleri ve sayilar1 gosterilmektedir. Basligin belirlenmesinde en
etkili olan 50 yorum iizerinden bulunan varlik isimlerine bakildiginda “Russian”
varliginin en ¢ok gectigi goriilmektedir. Amerika segimleri sonrasinda g¢ok
konusulan konulardan biri olan, se¢im sonuglarinda Rusya’ nin etkisinin olup
olmadigi ile ilgili yorumlardan dolay1 1 nolu bashigin ilk 50 yorumunda en fazla
bulunan varlik oldugu diisiiniilmektedir. Ikinci olarak en fazla bulunan varlik
adinin da yine secimler ile ilgili oldugu goriilmektedir. “Republican” kelimesi,
Amerika’ da Cumhuriyetgi Parti i¢in ve bu partiyi destekleyenleri belirtmek icin
kullanilan bir tanimlama olarak bilinmektedir. Bir diger bulunan varlk ismi ise
“Trump” olarak goriilmektedir. Konu ile direkt baglantili oldugu ve secimlerde
adaylardan biri oldugu bilinmektedir. Se¢cimi kazaninca Rusya’ nin secimlere

miidahalesi konusulmaya baslanmistir. “One” varligi da teknoloji ile ilgili
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bashiklarda agirlikhi olarak goériinmesine burada da bulunmaktadir. Bu bashk
altinda bulunan ilk 50 yorum incelendiginde “one” teriminin aslinda teknoloji ile
baglantili yorumlarda degil, say1 bildiren bir terim olarak kullanildig
gorulmektedir. Son bulunan varlik ise “Government” yine konu basligi ile alakal
ve secimler sonucu olusacak olan varligi temsil etmektedir. Konul igin
bakildiginda GDA algoritmasi tarafindan bulunan konu basligi ile, yorumlardan

cikarilan varlik isimlerinin alakali oldugu goriilmektedir.

Cizelge 6.3. Konu 1 ile ilgili varlik isimleri ve sayilari

Varlik ismi Gecme Sayisl
Russian 22
Republican 11
Trump 7
One 5
Government 4

Cizelge 6.4’ de 2 nolu konu baslig1 olan “Mobil Cihazlar” olarak etiketlenen konu
ile ilgili varlik isimleri ve sayilar1 gosterilmektedir. En etkili 50 yorum tlizerinden
yapilan varlik isimi ve say1 belirleme isleminde elde edilen biitiin varlik
isimlerinin mobil cihazlar konu bashgi ile uyumlu oldugu goriilmektedir. En fazla
gecen varlik ismi olarak “One” terimi bulunmustur. Buradaki yorumlar
incelendiginde “Samsung” teknoloji firmasina ait mobil cihazlarin serisi olan
“One” olarak kullanildigr gérilmistiir. Daha sonraki varliklar incelendiginde
“ios”, “apple” ve “4s” varliklari oldugu goriilmektedir. Bu terimler Apple firmasini
bu firmanin mobil cihazlarda kullanilan isletim sistemi olan ios ve Apple
firmasina ait olan mobil telefonlardan bir model oldugu gorilmektedir. Son
bulunan varlik ise ilk 50 yorumda 6 defa bulunan “Amazon” varlig1 mobil cihazlar
ile bir ilgisi olmamasina ragmen teknoloji firmalarinin basinda gelen farkl
alanlarda triinii olan bir firmadir. Aslinda konu basligi ile uzak bir varlik degildir.

Ayni alanda hizmet etmektedir. Konu? ile ilgili olarak bulunan varlik isimlerinin

konu ile ilgili olduklar1 gériilmektedir.
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Cizelge 6.4. Konu 2 ile ilgili varlik isimleri ve sayilari

Varhik ismi Gegme Sayisi
One 44
los 15
Apple 13
4s 7
Amazon 6

Cizelge 6.5’ de 3 nolu baslik icin yani Amerika c¢ikan yasa teklifi ile ilgili konu ile
alakali varlik isimleri ve sayilar1 gosterilmektedir. Bulunan varliklarin hepsinin
konu ile alakali oldugu goriilmektedir. “Fcc” bir komisyon olarak yasa ¢iktiktan
sonra belirli bir siire icinde belli isleri yapmakla gorevlendirilmistir. “Broadband
Access Services” ise ¢ikan yasanin igerigi ile ilgili terimlerden olusmaktadir.
“Comcast” ise kablolu tv, internet ve mobil telefon hatti hizmeti saglayan bir
sirkettir. Cikarilan yasa ile calisma alanlari nedeniyle dogrudan baglantisi
bulunmaktadir. “Tim Wu” ise Columbia Universitesi Hukuk Fakiiltesinde
profesorliikk gorevi yapan akademisyen ve fikir insani olarak bilinmektedir. Bu
konu ile ilgili gegmiste yayinlanmis makalelerinden yorumlar sikca bahsedildigi
gorilmektedir. "Congress” varligl ise yasa ile ilgili kararin alindig1 yer olmasina
bakimindan yorumlarda gegmektedir. Konu3 ile ilgili ilk 50 yorumda tespit edilen

varlik isimlerinin de konu bashgi ile ilgii oldugu gézlemlenmistir.

Cizelge 6.5. Konu 3 ile ilgili varlik isimleri ve sayilari

Varlik ismi Gegme Sayisl
Fcc 17
Broadband Access Services 12
Comcast 11
Tim Wu 8
Congress 6

6.2.3. Tiirk¢e yorumlarin varlik isimlerinin belirlenmesi

ingilizce dilinde uygulandig gibi, 3 konu bashginin olusmasinda etkili ilk 50
yorum olmak iizere toplam 150 yorum iizerinden varlik ismi tanima islemi
uygulanmistir. Tirkge dili icin PolyGlot (PolyGlot, 2019) kiitiiphanesi
kullanilarak varlik ismi tanima islemi yapilmistir. 150 yorumda en fazla

bahsedilen 5 varlik ve gecme sayilari Cizelge 6.6’ da gosterilmektedir. Tiirkge’ de
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belirlenen varlik isimleri incelendiginde en fazla gecen varlik isminin son
zamanlarda biitiin diinyanin sorunu olan “Corona” oldugu goriilmektedir.
Pandemi hastaliginin, teknolojisi ile iliskisi ilk bakista goriilemese de, son
zamanlarda hastaligin “5G” teknolojisi nedeniyle yayildig1 bilgisi ortaya
atilmistir. Hatta bazi iilkelerde 5G vericilerine zarar verilmistir. EksiSozlik
platformunda kullanicilarin 5G’ nin pandemi iizerine etkilerini yogun sekilde
“teknoloji” alaninda konustugunu go6zlemlenebilmektedir. Varlik isimleri
siralamasinda ikinci olarak “Apple” firmas1 bulunmaktadir. Apple firmasi
teknolojik triinleri olan bir firma olmasi bakimindan “teknoloji” bashg: ile
uyumludur. Diger varliklara bakildiginda “ABD” ve “Hong Kong” gibi varlik
isimleri ile karsilasilmaktadir. Bu iilke isimlerinin de pandemi hastalig ile ilgili
yorumlarda siklikla gectigi goriilmektedir. Son bulunan varlik ismi olarak ise

Turkiye’ de yayin yapan 6zel bir platform olan “Digitiirk” oldugu goriilmektedir.

Cizelge 6.6. Tlirkce veri seti i¢in varlik isimleri ve sayilar

Varhik ismi Gecme Sayisi
Corona 41
Apple 25
ABD 19
Hong Kong 14
Digitiirk 12

Varlik isimleri her konu bashgl icin incelenmistir. Her konu bashginin
olusmasinda etkili olan 50 yorum incelenerek en fazla gecen varlik isimleri
bulunmustur. Ik konu bashgimizi “oyunlar” olarak etiketlenmisti. “Oyunlar”
konu bashgina ait varlik isimleri Cizelge 6.7’ de gosterilmektedir. Bulunan varlik
isimleri incelendiginde teknoloji firmalarinin isimleri gorilmektedir. “Apple” ve

”n

“Microsoft” diinyanin onde gelen teknoloji firmalarindandir. “los”, Apple
firmasinin Urettigi mobil cihazlarinda kullanilan isletim sistemidir. Bulunan
varlik isimlerinden konu basligina en yakin olan varlik ismi “Fifa” terimidir. “Fifa”
diinya lizerinde yaygin olarak oynanmakta olan bir futbol oyunudur. EksiSozliik
kullanicilar1 tarafindan belirlenen ilk 50 yorum igerisinde en fazla kullanilan
oyun ismi olarak goriilmiistir. Son bulunan varlik ismi ise “Linux” olarak

gorilmektedir. "Linux” acik kaynak olarak kullanilan bir isletim sistemidir. Analiz

sonuglarina gore bu baslik altinda az sayida da olsa kullanildig1 gériilmektedir.
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Cizelge 6.7. Konul ile ilgili varlik isimleri ve sayilari

Varlik ismi Gecme Sayisi
Apple 19
los 9
Fifa 8
Microsoft 4
Linux 2

GDA algoritmasi ile bulunan ikinci konu bashg “Koronaviriis” olarak
belirlenmisti. 2 nolu bashgina ait etkili 50 yorum incelenip bulunan varlik isimleri
Cizelge 6.8’ te gosterilmektedir. Bulunan varlik isimlerinin hepsinin konu bashgi
ile uyumlu oldugu goriilmektedir. En fazla gecen say1 olarak net bir sekilde konu
basligini da yansitan varlik ismi “Corona” olarak goriilmektedir. “ABD”, “Hong
Kong” ve “Kore” ise hastalik ile ilgili yorumlarda gegen iilke isimleri olarak tespit
edilmistir. “Wuhan” ise bilindigi lizere hastaligin ilk gorildigi kent olarak
bilinmektedir. Bu nedenle incelenen yorumlar icerisinde kullanildigl

gorilmektedir.

Cizelge 6.8. Konu?2 ile ilgili varlik isimleri ve sayilari

Varlik ismi Gecme Sayisi
Corona 39
ABD 16
Hong Kong 13
Wuhan 11
Kore 8

Tiirkce dilinde 3. konu baghgimiz “Mtsteri Hizmetleri Sikayetleri” olarak 6nceki
boliimde etiketlenmisti. 3 nolu konu baslig1 i¢cin bulunan varlik isimleri Cizelge
6.9’ da gosterilmektedir. Bulunan varlik isimleri incelendiginde en fazla gegen
varlik isimleri olarak “Sms” ve “Coziim” gibi miisteri hizmetlerine ait sikayet
yorumlari icerisinde gecen varliklar goriilmektedir. Bu konuda en fazla gegen
varlik ismi olarak 6zel bir yayin platformu olan “Digitiirk” goriilmektedir.
“Istanbul” ismi en fazla gecen varliklar arasindadir. Yorumlarda miisteri
sikayetlerinin Istanbul sehri iizerine yogunlastigi goriilmektedir. Teknoloji

firmasi olan “Apple” firmasinin da bu baslik altinda bulundugu goériilmektedir.
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Cizelge 6.9. Konu3 ile ilgili varlik isimleri ve sayilari

Varlik ismi Gegme Sayisi
Digiturk 11
Istanbul 6
Sms 4
Apple 3
Cozim 2

3 konu bashg icin yorumlardan elde edilen varlik isimlerinin genel itibariyle
ilgili konu basliklar ile uyumlu oldugu gézlenmistir.
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7. ARASTIRMA BULGULARI

Varlik ismi tanmima ile bulunan Tiirk¢e ve Ingilizce varhik isimleri hakkinda
DBPedia projesi lizerinden SPARQL sorgulama dili ile sorgulama islemi yapilarak,
konusulan yorumlar igerisinden elde edilen varlik isimlerinin a¢iklamalarinin

gosterilmesi amaglanmaktadir.

Cizelge 6.10’ da elde edilen Tirkge dili i¢cin varlik isimlerinin DBPedia ile
eslestirilmesi islemi gerceklestirilmistir. Bu islemler i¢cin SPARQL sorgu dili
yardimiyla, yorumlardan elde edilen 5 varlik i¢in sorgu yapilmistir. Elde edilen 5
varlik isminin 4 tanesinin karsiigina ulasimistir. “ABD” terimi kullanim
seklinden dolayr bulunamamistir. Bulunan tanimlama incelendiginde “Apple”

terimi haric¢ digerlerinde beklenen tanimalamalara erisildigi gériilmektedir.

“Apple” terimi meyve olarak eslestirilmistir. Sorgu sonucu bekledigimiz sonug
olan “Apple” teknoloji firmasi ile agiklamanin geri donmemesinin sebebi “Apple”
firmasinin DBPedia lizerinde “Apple Inc” olarak kayitli olmasidir. Bakildiginda
yanlis bir sonu¢ donmemistir. “Apple” bir meyve ve meyve agacidir. Fakat

“teknoloji” bashgi ile yorumlarda gecen varlik ismi ile ayni bilgi degildir.

“Hong Kong” terimi bu haliyle DBPedia iizerinde bulunmamaktadir. DBPedia

projesi lizerinde genelde birden fazla kelime barindiran bilgiler “_” isareti ile

ayrilmis oldugu goriulmiistir. Bu nedenle “Hong Kong” olarak arama islemi
yapilmis ve sonuca ulagilmistir.

Cizelge 7.1. Turkge veri setinde bulunan varlik isimleri icin DBPedia bulgusu

Varhik ismi DBPedia Bulgusu
A corona (Latin, 'crown') is an aura of plasma that surrounds the sun and other stars. The Sun's
corona extends millions of kilometres into space and is most easily seen during a total solar eclipse,
but it is also observable with a coronagraph. The word "corona” is a Latin word meaning "crown",
from the Ancient Greek xopavn (kordne, “garland, wreath”). The high temperature of the Sun's
corona gives it unusual spectral features, which led some in the 19th century to suggest that it
contained a previously unknown element, "coronium”. Instead, these spectral features have since
been explained by highly ionized iron (Fe-XIV). Bengt Edlén, following the work of Grotrian (1939),
first identified the coronal spectral lines in 1940 (observed since 1869) as transitions from low-lying
metastable levels of the ground configuration of highly ionised metals (the green Fe-XIV line at 5303
Corona A, but also the red line Fe-X at 6374 A). These high stages of ionisation indicate a plasma
temperature in excess of 1,000,000 kelvin, much hotter than the surface of the sun. Light from the
corona comes from three primary sources, from the same volume of space. The K-corona (K for
kontinuierlich, "continuous” in German) is created by sunlight scattering off free electrons; Doppler
broadening of the reflected photospheric absorption lines spreads them so greatly as to completely
obscure them, giving the spectral appearance of a continuum with no absorption lines. The F-corona
(F for Fraunhofer) is created by sunlight bouncing off dust particles, and is observable because its
light contains the Fraunhofer absorption lines that are seen in raw sunlight; the F-corona extends to
very high elongation angles from the Sun, where it is called the zodiacal light. The E-corona (E for
emission) is due to spectral emission lines produced by ions that are present in the coronal plasma;
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it may be observed in broad or forbidden or hot spectral emission lines and is the main source of
information about the corona's composition.

Apple

The apple tree (Malus pumila, commonly and erroneously called Malus domestica) is a deciduous
tree in the rose family best known for its sweet, pomaceous fruit, the apple. It is cultivated
worldwide as a fruit tree, and is the most widely grown species in the genus Malus. The tree
originated in Central Asia, where its wild ancestor, Malus sieversii, is still found today. Apples have
been grown for thousands of years in Asia and Europe, and were brought to North America by
European colonists. Apples have religious and mythological significance in many cultures, including
Norse, Greek and European Christian traditions. Apple trees are large if grown from seed. Generally
apple varieties are propagated by grafting onto rootstocks, which control the size of the resulting
tree. There are more than 7,500 known cultivars of apples, resulting in a range of desired
characteristics. Different cultivars are bred for various tastes and uses, including cooking, eating raw
and cider production. Trees and fruit are prone to a number of fungal, bacterial and pest problems,
which can be controlled by a number of organic and non-organic means. In 2010, the fruit's genome
was sequenced as part of research on disease control and selective breeding in apple production.
Worldwide production of apples in 2013 was 80.8 million tonnes, with China accounting for 49% of
the total.

ABD

Null

Hong Kong

Hong Kong (Chinese: & ¥; literally: "Fragrant Harbour" or "Incense Harbour"), officially the Hong
Kong Special Administrative Region of the People's Republic of China, is an autonomous territory on
the Pearl River Delta in East Asia. The mainland Chinese province of Guangdong borders the
territory to the north. With a total land area of 1,106 square kilometres (427 sq mi) and a population
of over 7.3 million of various nationalities, it ranks as the world's fourth most densely populated
sovereign state or territory. After the First Opium War (1839-42), Hong Kong became a British
colony with the perpetual cession of Hong Kong Island, followed by the Kowloon Peninsula in 1860
and a 99-year lease of the New Territories from 1898. Hong Kong was later occupied by Japan
during the Second World War until British control resumed in 1945. In the early 1980s, negotiations
between the United Kingdom and China resulted in the 1984 Sino-British Joint Declaration, which
paved way for the transfer of sovereignty of Hong Kong in 1997, when it became a special
administrative region (SAR) with a high degree of autonomy. Under the principle of "one country,
two systems”, Hong Kong maintains a separate political and economic system from China. Except in
military defence and foreign affairs, Hong Kong maintains its independent executive, legislative and
judiciary powers. In addition, Hong Kong develops relations directly with foreign states and
international organisations in a broad range of "appropriate fields". Hong Kong is one of the world's
most significant financial centres, with the highest Financial Development Index score and
consistently ranks as the world's most competitive and most laissez-faire economic entity in the
World Competitiveness Yearbook. Its legal tender, the Hong Kong dollar, is the world's 13th most
traded currency. Hong Kong's tertiary sector dominated economy is characterised by simple
taxation with a competitive level of corporate tax and supported by international confidence in its
independent judiciary system where the rule of law, not rule by law, applies to legal, contractual
proceedings. However, while Hong Kong has one of the highest per capita incomes in the world, it
suffers from the most severe income inequality among developed economies. Hong Kong is
renowned for its deep natural harbour, which enables ready access by international cargo ships, and
its skyline, with a very high density of skyscrapers; the territory boasts the second largest number of
high rises of any city in the world. It has a very high Human Development Index ranking and the
world's longest life expectancy. Over 90% of the population makes use of well-developed public
transportation. Seasonal air pollution with origins from neighbouring industrial areas of Mainland
China, which adopts loose emissions standards, has resulted in a high level of atmospheric
particulates.

Digitiirk

Digiturk is a Turkish satellite television provider founded in 1999, with services starting in mid-
2000. They offer both national cable television channels and their own channels, national radio, and
music streams of different genres. Digiturk is also the current owner of the broadcasting rights of
Turkish Super League. In addition to Turkey, they offer service throughout Europe, mainly for
members of the Turkish diaspora. Reportedly, they have over 3.5 million subscribers worldwide.
Their service is provided from Eutelsat W3A, positioned some 35 degrees west of the more
traditionally used Tiirksat; and is encrypted via Cryptoworks and Irdeto conditional access systems.
Digiturk relays 38 national channels, 22 news channels, 23 film and series channels, 20 sport
channels, 14 children channels, 12 music channels, 15 documentary channels, 9 entertainment and
life style channels and 65 other international channels. beIN Media Group, another Qatar origined
media group acquired Digiturk on July 13, 2015. In October 2015, Digiturk decided to exclude some
channels which include Samanyolu TV, Samanyolu Haber TV, Bugun TV, Yumurcak TV(a TV channel
for children), and Irmak TV.

Cizelge 6.11’ de elde edilen Ingilizce dili i¢cin bulunan varlik isimlerinin DBPedia

projesi ile eslestirilmesi islemi gerceklestirilmistir. Bu islemler icin SPARQL

sorgu dili yardimiyla elde edilen 5 varlik icin sorgu yapilmistir. 5 varligin 4

tanesinin karsiligina ulagilmistir. Digerleri ile ilgili elde edilen sonuglara gore
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herhangi bir sonu¢ bulunamamuistir. “Apple” terimi meyve olarak eslestirilmistir.

“One” terimi bulunamamistir.

“fcc” terimi arama islemi yapilirken terimin agilimi kullanilarak tanimlamalara
erisilebildigi i¢cin “Federal Communications Commission” olarak arama islemi

yapilmistir.

Cizelge 7.2. Ingilizce veri setinde bulunan varlik isimleri icin DBPedia bulgusu

Varhik ismi DBPedia Bulgusu

One Null

Russia (/'rafa/; Russian: Poccis, tr. Rossija; IPA: [re's'ija]; from the Greek: Pwoia —
Rus'), also officially known as the Russian Federation (Russian: Poccriickas
®depepanus, tr. Rossijskaja Federacija; IPA: [re'slijskajo fid'1'ratsija]), is a
transcontinental country in Eurasia. At 17,075,200 square kilometres (6,592,800 sq
mi), Russia is the largest country in the world, covering more than one eighth of
Earth's inhabited land area, and the ninth most populous, with over 146.6 million
people at the end of March 2016. Extending across the entirety of northern Asia and
much of Eastern Europe, Russia spans eleven time zones and incorporates a wide
range of environments and landforms. From northwest to southeast, Russia shares
land borders with Norway, Finland, Estonia, Latvia, Lithuania and Poland (both with
Kaliningrad Oblast), Belarus, Ukraine, Georgia, Azerbaijan, Kazakhstan, China,
Mongolia, and North Korea. It shares maritime borders with Japan by the Sea of
Okhotsk and the U.S. state of Alaska across the Bering Strait. The nation's history
began with that of the East Slavs, who emerged as a recognizable group in Europe
between the 3rd and 8th centuries AD. Founded and ruled by a Varangian warrior
elite and their descendants, the medieval state of Rus arose in the 9th century. In 988
it adopted Orthodox Christianity from the Byzantine Empire, beginning the synthesis
of Byzantine and Slavic cultures that defined Russian culture for the next millennium.
Rus' ultimately disintegrated into a number of smaller states; most of the Rus' lands
were overrun by the Mongol invasion and became tributaries of the nomadic Golden
Horde in the 13th century. The Grand Duchy of Moscow gradually reunified the
surrounding Russian principalities, achieved independence from the Golden Horde,

] and came to dominate the cultural and political legacy of Kievan Rus'. By the 18th
Russian century, the nation had greatly expanded through conquest, annexation, and
exploration to become the Russian Empire, which was the third largest empire in
history, stretching from Poland on the west to Alaska on the east. Following the
Russian Revolution, the Russian Soviet Federative Socialist Republic became the
largest and leading constituent of the Union of Soviet Socialist Republics, the world's
first constitutionally socialist state. The Soviet Union played a decisive role in the
Allied victory in World War I, and emerged as a recognized superpower and rival to
the United States during the Cold War. The Soviet era saw some of the most
significant technological achievements of the 20th century, including the world's first
human-made satellite and the launching of the first humans in space. By the end of
1990, the Soviet Union had the world's second largest economy, largest standing
military in the world and the largest stockpile of weapons of mass destruction.
Following the partition of the Soviet Union in 1991, fourteen independent republics
emerged from the USSR; as the largest, most populous, and most economically
developed republic, the Russian SFSR reconstituted itself as the Russian Federation
and is recognized as the continuing legal personality and sole successor state of the
Soviet Union. It is governed as a federal semi-presidential republic. The Russian
economy ranks as the twelfth largest by nominal GDP and sixth largest by purchasing
power parity in 2015. Russia's extensive mineral and energy resources are the largest
such reserves in the world, making it one of the leading producers of oil and natural
gas globally. The country is one of the five recognized nuclear weapons states and
possesses the largest stockpile of weapons of mass destruction. Russia is a great
power and a permanent member of the United Nations Security Council, as well as a
member of the G20, the Council of Europe, the Asia-Pacific Economic Cooperation
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(APEC), the Shanghai Cooperation Organisation (SCO), the Organization for Security
and Co-operation in Europe (OSCE), and the World Trade Organization (WTO), as
well as being the leading member of the Commonwealth of Independent States (CIS),
the Collective Security Treaty Organization (CSTO) and one of the five members of the
Eurasian Economic Union (EEU), along with Armenia, Belarus, Kazakhstan, and
Kyrgyzstan.

Fcc

The Federal Communications Commission (FCC) is an independent agency of the
United States government, created by Congressional statute (see 47 U.S.C. § 151 and
47 U.S.C. § 154) to regulate interstate communications by radio, television, wire,
satellite, and cable in all 50 states, the District of Columbia and U.S. territories. The
FCC works towards six goals in the areas of broadband, competition, the spectrum,
the media, public safety and homeland security, and modernizing itself. The FCC was
formed by the Communications Act of 1934 to replace the radio regulation functions
of the Federal Radio Commission. The FCC took over wire communication regulation
from the Interstate Commerce Commission. The FCC's mandated jurisdiction covers
the 50 states, the District of Columbia, and Political divisions of the United States. The
FCC also provides varied degrees of cooperation, oversight, and leadership for similar
communications bodies in other countries of North America. The FCC is funded
entirely by regulatory fees. It has an estimated fiscal-2016 budget of US$388 million.
It has 1,720 federal employees.

los

iOS (formerly iPhone 0S) is a mobile operating system created and developed by
Apple Inc. exclusively for its hardware. It is the operating system that presently
powers many of the company's mobile devices, including the iPhone, iPad, and iPod
touch. It is the second most popular mobile operating system globally after Android
by sales. iPad tablets are also the second most popular, by sales, against Android
since 2013, when Android tablet sales increased by 127%. Originally unveiled in
2007 for the iPhone, it has been extended to support other Apple devices such as the
iPod Touch (September 2007) and the iPad (January 2010). As of June 2016, Apple's
App Store contained more than 2 million i0S applications, 725,000 of which are
native for iPads. These mobile apps have collectively been downloaded more than
130 billion times. The i0OS user interface is based upon direct manipulation, using
multi-touch gestures. Interface control elements consist of sliders, switches, and
buttons. Interaction with the OS includes gestures such as swipe, tap, pinch, and
reverse pinch, all of which have specific definitions within the context of the i0S
operating system and its multi-touch interface. Internal accelerometers are used by
some applications to respond to shaking the device (one common result is the undo
command) or rotating it in three dimensions (one common result is switching
between portrait and landscape mode). Major versions of i0S are released annually.
The current version, i0OS 10, was released on September 13, 2016. It runs on the
iPhone 5 and later, iPad (4th generation) and later, iPad Pro, iPad Mini 2 and later,
and the 6th-generation iPod Touch. In i0S, there are four abstraction layers: the Core
0S, Core Services, Media, and Cocoa Touch layers. i0S 10 dedicates around 1.8GB of
the device's flash memory for itself.

Apple

The apple tree (Malus pumila, commonly and erroneously called Malus domestica) is
a deciduous tree in the rose family best known for its sweet, pomaceous fruit, the
apple. It is cultivated worldwide as a fruit tree, and is the most widely grown species
in the genus Malus. The tree originated in Central Asia, where its wild ancestor, Malus
sieversii, is still found today. Apples have been grown for thousands of years in Asia
and Europe, and were brought to North America by European colonists. Apples have
religious and mythological significance in many cultures, including Norse, Greek and
European Christian traditions. Apple trees are large if grown from seed. Generally
apple varieties are propagated by grafting onto rootstocks, which control the size of
the resulting tree. There are more than 7,500 known cultivars of apples, resulting in a
range of desired characteristics. Different cultivars are bred for various tastes and
uses, including cooking, eating raw and cider production. Trees and fruit are prone to
a number of fungal, bacterial and pest problems, which can be controlled by a number
of organic and non-organic means. In 2010, the fruit's genome was sequenced as part
of research on disease control and selective breeding in apple production. Worldwide
production of apples in 2013 was 80.8 million tonnes, with China accounting for 49%
of the total.
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8. TARTISMA VE SONUCLAR

Hayatin her alaninda kullanilan teknolojik cihazlar, internetin yayginlasmas gibi
sebeplerden dolay1 kisiler tarafindan tretilen veri miktar1 her ge¢en giin
artmaktadir. Kullanilan teknolojik cihazlarin sensoérlerinden gelen veriler,
kisilerin kendi paylastigi metin, resim verileri biiyiik veri ad1 verilen kavrami
ortaya c¢ikarmistir. Son zamanlarda biiylik verinin algoritmalar yardimiyla
islenerek, bu biiyiik veriden anlamli sonuglar ¢ikarilmasi lizerine c¢alismalar

yogunlasmistir.

Bu tez ¢alismasinda; kullanicilar tarafindan tiretilen metin verileri izerine farkl
iki platform ve farkl iki dilde semantik analiz ¢alismasi yapilmistir. Farkli
platformlar olarak EksiSozliik ve Reddit sosyal medya platformlar se¢ilmistir. Dil
olarak ise Ingilizce ve Tiirkce dili secilmistir. Reddit ve EksisSézliik platformlar
cok farkli ve genis alanlarda goriis paylasimi yapilan platformlar oldugu i¢in
calisma alan1 olarak “teknoloji” alt bashgl secilmistir. Reddit platformu
“technology” alt bashigindan 245872 adet ingilizce kullanici yorumu toplanmistir.
EksiSozlik platformundan “teknoloji” alt basligindan 282351 adet kullanici
yorumu toplanmistir. Her iki dilde toplanan yorumlar 6nislemeden gecirilmistir.
Tiirkge ve Ingilizce dilinde yaygin olarak kullanilan durak kelimeler analiz

sonuclarini etkilememesi icin veri setlerinden ¢ikarilmistir.

On islemden sonraki adim olarak GAA algoritmasi ile Ingilizce ve Tiirkce veri seti
lizerinde konusulan baslica 3 konu belirlenmistir. GAA ile yapilan analiz
sonuclarina gore Tiirkce ve Ingilizce dilinde elde edilen konu bashklar
karsilastirilmistir. GAA algoritmasi ile yapilan konu modelleme islemi sonucu
belirlenen konu basliklarindan ikisi birbirine yakin konular oldugu
gorilmektedir. Bu iki konuda da oyunlar filmler hakkinda goriis paylasimi
yapilmaktadir. Diger konu bashklar1 ise Reddit lizerinde Amerika’ daki yasa
teklifi konusulurken, EksiSozliikte ise 5G teknolojisinin Koronaviris tizerine

etkilerinin konusuldugu gozlemlenmektedir.

GDA algoritmasi kullanilarak ayni sekilde iki farkli platform ve iki dil icin konu

modelleme analizi 3 konu baghg i¢cin yapilmistir. Analiz sonuglarina gére bu
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algoritmaya gore farkliliklar goriilmektedir. Cogunlukla Amerika’ da kullanilan
Reddit platformunda kullanicilar Amerikan Seg¢imleri basta olmak iizere mobil
cihazlar ve Amerika’ da Trump tarafindan Mart ayinda onaylanan yasa teklifini
konusurken, Tiirkiye’ de yaygin sekilde kullanilan EksiS6zliik platformunda ise
Oyunlar, Koronaviriis ve Miisteri Hizmetleri Sikayetleri konusunda konusmalar

agirlikl olarak 6n plana ¢ikmaktadir.

GAA ve GDA algoritmalari karsilastirildiginda platformlar, diller kendi aralarinda
ve Dbirbirleriyle Kkarsilastirildiklarinda ortak noktalar ve farkliliklar
gozlemlenebilmektedir. Bu farkliliklar algoritmalarin g¢alisma mantiklari
arasindaki farktan kaynaklanmaktadir. GAA ve GDA algoritmasinin EksiSozlik
platformunda buldugu konu basliklar1 birbirine yakindir. Bir konu basliginda
farklilik gorilmektedir. GAA algoritmasi Filmler ve Bitcoin iizerine konu
bulurken, GDA algoritmas ise Miisteri Hizmetleri Sikayetleri lizerine bir konu
baslig1 bulmustur. Reddit platformu igin ise konu basliklarinda farklilik biraz
daha fazla goze carpmaktadir. GAA algoritmasina gore Oyunlar, Yasa Teklifi,
Filmler iizerine konu basliklari elde edilmistir. GDA algoritmasi ise Amerika

Secimleri, Mobil Cihazlar ve Yasa Teklifi tizerine konu basliklarina ulagmistir.

VIT, konu modelleme algoritmalarindan GDA algoritmasinda bulunan konu
basliklarinda gore konularin olusmasinda etkili olan ilk 50 yorum bulunarak
yapilmistir. Dil desteginden dolay: ingilizce icin Spacy, Tiirkce dili icin PolyGlot
kiitiiphaneleri kullanilarak VIT islemi gerceklestirilmistir. VIT islemi sonucunda
her konu baglig icin ve 3 konu bashginin toplam 150 yorumu i¢in en fazla gegen

5 varlik ismi bulunmustur.

Ontoloji olarak bir WikiPedia projesi olan DBPedia projesi kullanilmistir. Elde
edilen varlik isimleri SPARQL sorgu dili yardimiyla DBPedia projesi iizerinden
sorgulanmistir. Otomatik olarak varlik isimleri DBPedia lizerinde arandig icin
bazi varlik isimlerinin karsiliklar1 bulunamamistir. Bulunan varlik isimlerinden
“Apple” terimi bir meyve olan elma olarak bulunmus ve bununla ilgili veriler geri
dondiiriilmiistiir. Fakat arastirildiginda “Apple Inc” olarak DBPedia sisteminde

kayith oldugu goriilmektedir. Fakat kullanicilar yorumlarinda sadece terim ismi
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kullandigi icin beklenenden farkl bir sonug elde edilmistir. Diger varlik isimleri

sorunsuz bir sekilde elde edilmistir.

Veriislemenin 6neminin giderek arttig1 giintimiizde sirketler, devletler, kurumlar
politikalariny, isleyislerini elde ettikleri verileri isleyerek ve bu veriden anlamli
sonuglar ¢ikararak yonlendirmektedir. Bu tez calismasinda farkli iki platform ve
iki dil lizerinde yaklasik 530.000 kullanici yorumu islenerek farkli dillerde ve
farkl platformlarda teknoloji baslig1 altinda hangi konularin konusuldugu tespit
edilmistir. Konular arasindaki farkliliklar ve benzerlikler gésterilmistir. Analiz
sonuglarina bakildiginda son zamanlardaki konularin 6n plana ¢ktigl
gorilmektedir. Bunun asil sebebi de giincel konular tizerine paylasim miktarinin
fazla olmasidir. Calismanin devami niteligi tasiyacak ¢calismalarda gergcek zamanl
analizler yapilarak, giinliik/anlik olarak istenilen alan/alt alan konu basliklarinda
konusulan konular hakkinda bilgi sahibi olunarak bu yonde kararlar alinabilir.
Boylelikle anlik/gtinliik vb. veri toplama, veri analizi ve istihbarat gibi alanlarda
calisma derinlestirilebilir. Verinin elde edilmesi i¢inde farkli sosyal aglar temel
teskil edebilir. Boylelikle farkli sosyal aglar ve platformlar arasi konu analizleri

gerceklestirilebilir.
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